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1 Resumen ejecutivo

El presente informe desarrolla una propuesta integral para modernizar la evaluacion del riesgo de
violencia de género mediante la incorporacién de indicadores tecnoldgicos y técnicas avanzadas
de analisis predictivo basadas en Machine Learning (ML). La revisién del estado del arte confirma
que la violencia digital —incluyendo control tecnoldgico, acoso en redes, geolocalizacién forzada y
uso de software intrusivo— se ha convertido en un componente central en las dindmicas
contemporaneas de violencia de género. Sin embargo, estos elementos siguen infrarepresentados
en el sistema VioGén, limitando la capacidad de deteccién temprana y la anticipacion de
escenarios de escalada o letalidad.

En respuesta a esta necesidad, se desarrolld6 y validé de forma preliminar la Ficha
Complementaria de Control Tecnoldgico y Vigilancia Digital (CTVD — VPER 4.1), disefiada para
capturar indicadores claves que hasta ahora no se registraban de manera sistematica. La
validacién experta mostré un elevado nivel de aceptacién, destacando como fortalezas la
cobertura integral de factores digitales, su facilidad de uso y la pertinencia de incorporar estas
dimensiones al analisis del riesgo. Al mismo tiempo, se identificaron aspectos a mejorar, como la
necesidad de definir criterios mas observables, reforzar la deteccidn de violencia vicaria y
anticipar nuevas formas de violencia vinculadas a tecnologias emergentes e inteligencia artificial.

El andlisis predictivo realizado con datos sintéticos confirma que los indicadores tecnolégicos
tienen un peso determinante para predecir riesgos graves. Variables como el nimero de mensajes
controladores, las solicitudes persistentes de ubicacién y los intentos de acceso no autorizado
concentraron el principal peso predictivo en los modelos, validando empiricamente su relevancia.

El informe concluye que la integracién de datos tecnoldgicos, combinada con modelos ML
éticamente supervisados, puede mejorar significativamente la capacidad preventiva del sistema
VioGén. Para avanzar hacia su implementacién real serd imprescindible trabajar con datos
anonimizados, protocolos éticos estrictos y una coordinacién interinstitucional que garantice
rigor, seguridad y utilidad operativa.



2 Antecedentesy estado actual

El sistema VioGén constituye actualmente la principal herramienta institucional para la valoracién
del riesgo en mujeres victimas de violencia de género. Sin embargo, multiples casos recientes
evidencian limitaciones del sistema para detectar riesgos graves, incluso tras la denuncia y
activacidon de medidas de proteccion. Al mismo tiempo, el desarrollo de técnicas de machine
learning (ML) ha demostrado gran capacidad para identificar patrones complejos y no evidentes
en grandes volumenes de datos, lo que abre una via de mejora significativa para los sistemas de
evaluacidn de riesgo.

Paralelamente, la recogida de datos sobre violencias sexuales, y especialmente sobre situaciones que
afectan a mujeres en contextos de prostitucion, sigue siendo parcial e insuficiente. El estudio se alinea
con la medida 255 del Plan Estatal de Investigacion: “Investigacidn en violencias sexuales: estudios
diagnésticos, desarrollo estadistico, unificacion de datos y publicidad de estos”; con la medida 202
para estudiar la situacion de los menores; y con la medida 267, orientada al analisis estadistico
sobre la violencia machista que sufren las mulleres que ejercen la prostitucion.

3 Hipotesis de partida

Aplicando técnicas de machine learning a la base de datos VioGén es posible identificar variables
clave y patrones ocultos que no son detectados por los métodos tradicionales, mejorando asi la
capacidad predictiva del sistema para prevenir casos graves de violencia de género y vicaria.

1.1 Objetivo general:

Desenvolver un modelo de analisis predictivo que permita reforzar la capacidad institucional
de prevencién, mediante a identificacién de nuevos indicadores de riego y la mejora del
sistema VioGén.

1.2 Obijetivos especificos

1. Analizar en profundidad la base de datos VioGén para identificar lagunas y variables
clave.

2. Disefar y entrenar modelos predictivos con algoritmos de ML (e.g., random forest,
XGBoost, redes neuronales).

3. Evaluar la capacidad predictiva de los modelos y las variables mas significativas.
4. Proponer una reformulacién del test VioGén con nuevos indicadores de riesgo.

5. Analizar especificamente los casos relacionados con violencia sexual y mujeres en
situacién de prostitucién.

6. Elaboraruninforme técnico con propuestas de mejora del sistemay recomendaciones

para politicas publicas.



2 Metodologia

La metodologia propuesta adopta un enfoque integral orientado a mejorar la capacidad predictiva
y explicativa del sistema VioGén mediante técnicas avanzadas de ciencia de datos y aprendizaje
automatico. El proceso comienza con la obtencidon y preparacién rigurosa de la informacidn,
garantizando su calidad, anonimizacidn y correcta estructuracion. Posteriormente se realiza un
anadlisis exploratorio que permite comprender patrones, distribuciones y relaciones clave entre
variables. Tras esta fase, se aplican modelos supervisados de machine learning, acompafiados de
procedimientos de selecciéon de caracteristicas y técnicas de interpretabilidad. Finalmente, se
formulan propuestas de mejora, herramientas de visualizacion y recomendaciones respaldadas
por un informe técnico y de divulgacion.

e Recopilacidon e preprocesado de datos: Limpieza, anonimizacion y estructuracién de la base
VioGén.

e Analise exploratoria e estatistica descritiva: Estudio de distribucion de variables y prevalencia.

e Aplicaciéon de algoritmos de ML supervisados: Entrenamiento y validacidn cruzada de modelos.
e Seleccion de caracteristicas (feature selection): |dentificacién de las variables mas predictivas.

e Interpretacion de resultados: Uso de técnicas como SHAP o LIME para explicar los modelos.

e Propuesta de mejora: Redefinicion de items y nuevos indicadores del test VioGén.
Propuesta de un cuadro de mandos para visualizar resultados y andlisis comparativo.

e Informe final e divulgacion: Resultados clave, propuestas normativas y publicacion cientifica.

3 Cronogramainicial (01/01/2025-28/11/2025)

Meses Actividades principales
Ene — May Revisién bibliografica, definicion de variables, obtencién de

datos May — JulLimpieza de datos y andlisis exploratorio

Jun — Sept Desarrolloy validacién de modelos de ML

Sept Interpretacion de resultados y elaboracion de indicadores

Oct Redisefio propositivo de los nuevos indicadores para el VioGén
Nov Redaccion de informe final y difusién de resultados

Presupuesto concedido’: 4.670,00 €

1900€: Contratacién de asistencia técnica especializada en machine learning, analisis de datos avanzados
y disefio de un cuadro de mandos predictivo

2400€. Publicacién cientifica en editorial Dykinson S.L.: 1 libroy 1 articulo



325€:

Desplazamientos para trabajo de campo y coordinacién con CIM. Dietas y gastos de transporte.

Presupuesto ejecutado: 4.532,00 €

! https://investigacion.usc.gal/proyectos/1356754/detalle

4 Potencial impacto de los resultados

e Mejora significativa del sistema de valoracién de riesgo del VioGén, con nuevos
indicadores de alta precision predictiva.

e Mayor capacidad institucional para prevenir casos graves y feminicidios, incluso

en situaciones inicialmente clasificadas como de bajo riesgo.

e Generacién de conocimiento sobre violencias sexuales y contextos de
prostitucién, tradicionalmente invisibilizados.

e Aportacién de modelos replicables para otras bases de datos institucionales en
el ambito de la violencia machista.

e Transferencia directa a politicas publicas y protocolos de intervencién, con impacto real
en la vida y seguridad de las mujeres.

5 Tareas desarrolladas

5.1 Estado del

arte:

Machine Learning / Deep Learning para la
prediccién del riesgo de violencia de género

Este apartado resume investigaciones recientes (2021-2025) publicadas en revistas Q1 que
aplican técnicas de aprendizaje automatico (ML) o profundo (DL) para identificar, predecir o
mitigar el riesgo de violencia de género o violencia de pareja (IPV/GBV). Se incluyen estudios de
Espafia, Europa, Asia y América Latina, relevantes para un marco comparativo global.

Tabla de Estudios sobre ML/DL en Violencia de Género (2021-2025)

N2 Referencia
(afio, autores)

Revista (Q1)

Contexto / Método

Hallazgos principales

1 Gonzalez-Prieto
etal. (2023)

Knowledge-Based
Systems (Elsevier, Q1)

Espafia — modelo hibrido ML +
estadistico sobre 40 000 casos
VioGén.

Mejora ~25 % sobre el modelo
oficial; optimiza la asignacién de
proteccion policial.

2 Chen et al
(2023)

Scientific
(Nature, Q1)

Reports

China — Random Forest y Gradient
Boosting para incidencia real de
IPV.

Las tasas ajustadas duplican las
reportadas por encuestas.
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3 Salehi et al. Frontiers in Digital Irdn —LSTM sobre 53 105 tuits en  Precisidon ~86.8 % en clasificacion

(2023) Health (Q1) persa para detectar discurso de de mensajes con riesgo.
violencia.

4 Pinto-Mufioz et Redalyc (Q1 drea Revision sistematica global 2018- Detecta brechas éticas,

al. (2023) social) 2023. regionales y necesidad de
datasets balanceados.

5 Cruz-Mendoza Informatics  (MDPI, Meéxico - plataforma Mujer Precision ~81-82 %; util para

et al. (2025) Q1) Segura; RF y Gradient Boosting. clasificar severidad.

6 C. L. Wang et
al. (2024)

JAMA Network Open
(Q1)

EE.UU. — cribado digital en HCE;
ensayo clinico.

Incrementa deteccion y registro
clinico de IPV.

7 Cruz-Mendoza
et al. (2023)

PLOS ONE (Q1)

Espafa — prediccidon de abandono
judicial por victimas.

ML predice desenganche para
intervencion temprana.

8 Rafiei et al.
(2024)

Children & Youth
Services Review (Q1)

Prediccién de violencia infantil y
de pareja en hogares vulnerables.

Identifica riesgo temprano para
politicas sociales.

9 Gonzalez-Prieto
etal. (2023)

Knowledge-Based
Systems (Q1)

Espafia — VioGén ampliado con
texto libre; interpretabilidad.

SHAP/LIME permiten modelos
mas explicativos.

10 Castorena et al.
(2021)

Mathematics (MDPI,
Q1)

México — DNN sobre 1.8 M tuits
de violencia de género.

AUC ~0.80 con modelo
linglistico espafiol-mexicano.

11 Chen et al
(2023)

Scientific

(Q1)

Reports

Andlisis de factores de feminicidio
desde bases legales.

NLP + ML revelan variables
explicativas de homicidios de
pareja.

12 Salehi et al.
(2025)

Journal of Evaluation
in Clinical Practice

(Q1)

Turquia — SVM, LR y otros
métodos sobre datos clinicos y
sociales.

Precisidn alta en clasificacion de
riesgo de violencia doméstica.

Durante el periodo 2021-2025, la investigaciéon en aprendizaje automatico (ML) y aprendizaje
profundo (DL) aplicada a la violencia de género (VG) ha experimentado un crecimiento
sistematico tanto en volumen como en sofisticacion metodoldgica. Las contribuciones recientes
reflejan un interés global por desarrollar herramientas predictivas que permitan anticipar
situaciones de riesgo, mejorar los procesos de toma de decisiones en organismos publicos y
reforzar las intervenciones preventivas y de proteccién. Este cuerpo de literatura combina
enfoques basados en datos policiales, clinicos, sociales y digitales, lo que evidencia una transicion
hacia modelos mas integradores y multimodales.

En el ambito europeo, y especialmente en Espafia, se observa una produccion cientifica destacada
asociada al sistema VioGén, cuya riqueza informativa ha permitido validar modelos de prediccion
a gran escala. Los estudios de Gonzalez-Prieto et al. (2023) en Knowledge-Based Systems
demuestran que los modelos hibridos ML-estadisticos pueden superar en torno al 25 % el
rendimiento de los modelos oficiales utilizados por las fuerzas de seguridad, optimizando la
clasificacidon del riesgo y la asignacion de medidas de proteccién. La ampliacién del sistema
VioGén mediante el uso de texto libre y técnicas de interpretabilidad (SHAP, LIME) sefiala un paso
relevante hacia modelos explicables que facilitan la adopcidn institucional. Paralelamente, la
investigacion de Cruz-Mendoza et al. (2023) en PLOS ONE introduce una perspectiva novedosa al
enfocarse en la prediccidn del abandono del proceso judicial por parte de victimas, un factor
critico para la continuidad de la proteccidn y el acompafiamiento profesional.

Ma3ds alld de Europa, la literatura muestra una diversificacion de fuentes de datos y enfoques
analiticos. En China, Chen et al. (2023) emplean Random Forest y Gradient Boosting para estimar
la incidencia real de la violencia de pareja, concluyendo que las tasas ajustadas duplican las
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reportadas por encuestas tradicionales, lo que sugiere el potencial del ML para corregir
infraestimaciones en los sistemas de reporte. En México, trabajos como los de Cruz-Mendoza et
al. (2025) y Castorena et al. (2021) evidencian la utilidad de modelos basados en arboles de
decisién y redes neuronales profundas para clasificar la severidad del riesgo y analizar grandes
volumenes de tuits asociados a VG, alcanzando métricas robustas como AUC ~0.80 o precisiones
superiores al 80 %. En Irdn, Salehi et al. (2023) aplican modelos LSTM a mds de 53 000 tuits en
persa, logrando una precisién cercana al 87 %, lo que confirma el valor del analisis lingliistico para
identificar sefiales tempranas de violencia en entornos digitales.

La integracion de datos clinicos constituye otra linea emergente. El estudio de Wang et al. (2024)
en JAMA Network Open demuestra, mediante un ensayo clinico, que los sistemas de cribado
digital basados en ML incrustados en historias clinicas electronicas incrementan de forma
significativa la deteccion y el registro de casos de IPV. De manera complementaria,
investigaciones en Turquia (Salehi et al., 2025) emplean SVM, regresién logistica y otros métodos
para clasificar el riesgo de violencia doméstica, con resultados consistentes y aplicables a la
practica asistencial. Los estudios de Rafiei et al. (2024) amplian esta perspectiva al abordar la
violencia infantil y de pareja en entornos vulnerables, sugiriendo que los modelos predictivos
pueden ser una herramienta Util en la formulacién de politicas de prevencidn social.

Finalmente, revisiones sistematicas como la de Pinto-Mufioz et al. (2023) revelan desafios
persistentes: la necesidad de datasets balanceados y representativos, la escasez de estudios
multimodales que combinen texto, sefiales conductuales y datos estructurados, y las
preocupaciones éticas vinculadas al uso de informacion sensible y a la potencial estigmatizacion
de poblaciones vulnerables. En conjunto, la literatura reciente confirma que el ML/DL se estd
consolidando como un componente esencial en los sistemas de evaluacién del riesgo de VG,
aunque su impacto depende de la mejora continua de la calidad de datos, la transparencia
algoritmica y la validacién interdisciplinar.

A pesar del avance reciente, resulta llamativo que la incorporacién sistematica de técnicas de
ML/DL en el ambito de la violencia de género —un problema de maxima prioridad social,
institucional y sanitaria— haya ocurrido relativamente tarde en comparacién con otros campos
donde estos métodos se aplican desde hace mds de una década. Esta demora puede atribuirse, en
parte, a la fragmentacidn histdrica de los sistemas de informacién, a la falta de inversién en
digitalizacion y a la ausencia de marcos interoperables que permitan integrar datos policiales,
judiciales, sociales y clinicos. Asimismo, la sensibilidad del fendmeno y las legitimas
preocupaciones éticas parecen haber generado una cautela inicial que, si bien comprensible,
también ha retrasado el desarrollo de herramientas que podrian haber mejorado la deteccidn
temprana y la proteccién de las victimas mucho antes. En este sentido, la tardia adopcidn de
enfoques algoritmicos pone de relieve la necesidad urgente de politicas de innovacidn publica
mas proactivas, asi como de una infraestructura de datos que permita aprovechar plenamente el
potencial del ML/DL sin comprometer derechos fundamentales.



5.2 Propuesta y validacion de: Ficha Complementaria de Control
Tecnoldgico y Vigilancia Digital (CTVD — VPER 4.1)

Se ha propuesto una Ficha Complementaria de Control Tecnoldgico y Vigilancia Digital (CTVD —
VPER 4.1) destinada a su uso por fuerzas policiales dentro del Sistema VioGén, especialmente en
intervenciones bajo Protocolo Cero. Su finalidad es detectar, registrar y evaluar de manera
sistematica formas de control, acoso y violencia ejercidas mediante tecnologias digitales, que
constituyen un creciente factor de riesgo en casos de violencia de género y otras violencias
interpersonales.

La ficha incorpora un apartado inicial con datos basicos del caso, permitiendo contextualizar la
intervencién y su relacién con el Protocolo Cero. El nucleo del instrumento se centra en una
amplia categorizacion de indicadores de control tecnoldgico, divididos en comunicaciones
digitales, redes sociales, geolocalizacién y manipulaciéon de dispositivos. Estos indicadores
permiten cuantificar comportamientos como llamadas y mensajes insistentes, amenazas digitales,
accesos no autorizados a cuentas, utilizacién de perfiles falsos, seguimiento por aplicaciones de
ubicacién o sospechas de stalkerware.

El documento también amplia indicadores ya existentes en VPER 4.0 para valorar la escalada del
riesgo, integrando aspectos sobre violencia previa, conductas del agresor, estado emocional de la
victima y presencia de menores. Ademads, se incluye un apartado especifico para recopilar
evidencias digitales, fundamentales tanto para la investigacidn policial como para el
entrenamiento de futuros modelos predictivos.

Una de las innovaciones centrales es el RTD-Score (Riesgo Tecnoldgico Digital), un sistema de
valoracion de intensidad (bajo, medio, alto) que permite evaluar el impacto del control digital, el
acoso online, el geo-control y las amenazas, asi como la vulnerabilidad de la victima y el acceso no
autorizado a dispositivos.

Finalmente, la ficha proporciona un marco para la conclusidon operativa, facilitando decisiones
policiales como el incremento del nivel de riesgo, activacion de recursos asistenciales, revision
urgente por unidades especializadas, adopcién de medidas de alejamiento o seguimiento
intensivo. En conjunto, el documento justifica la necesidad de herramientas estandarizadas que
permitan identificar y responder eficazmente al riesgo tecnolégico emergente en contextos de
violencia.

Se ha solicitado a expertos en la materia: CIM, dmbito judicial, ambito policial, ambito psicolégico,

etc. Validar la idoneidad de dicha prueba. Se analizaran los resultados obtenidos del mismo:

Validacion experta Formulario Control Tecnoldgico y Vigilancia Digital (CTVD — VPER 4.1):
Rellenar formulario

Analisis de resultados del cuestionario de validacion experta (CTVD — VPER 4.1)

El conjunto de respuestas obtenidas a través del cuestionario muestra un alto nivel de consenso
entre profesionales de distintos ambitos —principalmente psicologia, educacién, sociologia y
trabajo social—, con amplia experiencia en el campo de la intervencién en violencia de género. La
duracion media para completar el formulario (19:39 minutos) sugiere que los items son
manejables y comprensibles para perfiles técnicos, sin resultar excesivamente extensos o
complejos. Este dato es relevante porque anticipa una buena usabilidad del instrumento en
contextos reales de evaluacién donde el tiempo es limitado.

1. Valoracién general de la estructura del formulario

Las respuestas muestran una valoracién muy positiva respecto a la claridad, coherencia y facilidad
de uso del formulario. Los participantes reconocen que la estructura sigue una légica alineada con
9
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el cuestionario VPER 4.0, manteniendo familiaridad con el sistema actual, pero integrando
elementos que actualizan la evaluacidn del riesgo en relaciéon con la violencia digital. Los
comentarios cualitativos enfatizan que la organizacidon de los bloques facilita su comprension y
guiado para profesionales, lo que contribuye a una mayor precisidn en la recogida de informacién
y reduce la subjetividad interpretativa. Uno de los comentarios subraya que el disefio “facilita la
comprension”, confirmando que el equilibrio entre detalle y operatividad ha sido adecuado.

También se valora positivamente la integracion con el Protocolo Cero, aspecto clave porque
permite que el nuevo cuestionario no funcione como un mddulo aislado, sino como un
complemento natural que mejora la deteccidn precoz, especialmente en situaciones sin denuncia.
Este punto es especialmente significativo dado el auge de la violencia digital previa a la primera
denuncia fisica o presencial.

2. Comunicaciones digitales y redes sociales

Las escalas relativas a comunicaciones digitales (WhatsApp, Telegram, videollamadas, amenazas)
y redes sociales (control, acceso sin permiso, perfiles falsos, humillacién) recibieron puntuaciones
muy altas en pertinencia y relevancia.

Los expertos coinciden en que estos indicadores capturan conductas frecuentes en escenarios
actuales de violencia de género, reflejando dindmicas de control continuo, vigilancia y agresion
psicoldgica que son invisibles para los sistemas tradicionales de evaluacion. La presencia de items
relativos a ubicacidn, vigilancia digital, amenazas tecnoldgicas y suplantacion de identidad es
percibida como un acierto del nuevo formulario.

Este consenso evidencia la necesidad de que la evaluacidn de riesgo incluya la dimensién digital
como un elemento estructural, no accesorio, dada su estrecha relacién con fases tempranas de
escalada y con situaciones de riesgo grave.

3. Geolocalizacién, tecnologia y acoso hibrido

El bloque de geolocalizaciéon y tecnologia recibe también valoraciones muy elevadas. Las
respuestas sefialan que evaluar el posible uso de spyware, aplicaciones de rastreo,
geolocalizacién no consentida y mecanismos de control mediante domdtica y cdmaras es no solo
pertinente, sino imprescindible en la actualidad.

En los comentarios abiertos, se destaca que este apartado es “lo mds importante y novedoso” del
cuestionario, pues aborda factores de riesgo hasta ahora infrarrepresentados. Una aportacion
sugiere incluir explicitamente cuestiones relacionadas con la inteligencia artificial, como el uso de
deepfakes o herramientas de seguimiento automatizado, anticipando fendmenos emergentes que
pronto podrian formar parte del repertorio de control y acoso tecnoldgico.

4. Riesgo ampliado (Protocolo Cero)

Los indicadores ampliados del Protocolo Cero —estrangulacién, cronificacion de violencia, celos
extremos, impulsividad, vulnerabilidad psicoldgica, riesgo para menores— fueron evaluados como
altamente pertinentes. La inclusidon de estos factores es considerada adecuada para captar tanto
la gravedad del riesgo como su evolucidn temporal.

Algunos comentarios sugieren integrar mas explicitamente la violencia vicaria, aspecto senalado
como necesario dada su relevancia creciente en el andlisis de riesgo. Este punto representa una
oportunidad clara de mejora del cuestionario, permitiendo mayor sensibilidad hacia situaciones
donde los menores se convierten en instrumento de coaccidn o dafio.

5. Utilidad para analisis predictivo

La valoracién de este bloque es especialmente relevante dado que uno de los objetivos del CTVD
— VPER 4.1 es mejorar el potencial predictivo del sistema VioGén. Los expertos indican que la
cuantificacién de indicadores digitales es pertinente y util, y reconocen que el formulario aporta
informacién que podria permitir detectar riesgos ocultos o escaladas rapidas de violencia.
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Una de las respuestas subraya que los items estan “bien recogidos y son claros”, lo que facilita su
futura integracion en modelos de aprendizaje automatico. Esto confirma que el disefio del
instrumento no solo es funcional para la intervencién profesional inmediata, sino que también es
compatible con estrategias de analisis avanzado.

6. Riesgo tecnolégico (RTD-Score)

El sistema de puntuacién RTD-Score fue valorado positivamente en cuanto a claridad, utilidad y
apoyo a la toma de decisiones policiales. Los expertos indican que es facil comprender qué implica
cada nivel de puntuacién, lo que incrementa la viabilidad operativa del instrumento. Una
respuesta destaca la necesidad de contar con “la mayor informacidn posible” para mejorar la
proteccion, lo cual respalda la utilidad del RTD como mecanismo integrador de riesgo digital.

7. Fortalezas y aspectos a mejorar

El analisis de las respuestas evidencia un reconocimiento undnime de varias fortalezas clave del
formulario CTVD — VPER 4.1. En primer lugar, destaca la cobertura integral de indicadores
tecnoldgicos y contextuales, lo que supone un avance significativo respecto a los instrumentos
tradicionales de evaluacién del riesgo, centrados principalmente en conductas presenciales y
patrones de violencia fisica o psicoldgica clasicos. Los expertos valoran positivamente que el
formulario incorpore dimensiones especificas de la violencia digital —comunicaciones intrusivas,
geolocalizacién no consentida, perfiles falsos, uso de spyware o control mediante domética—, ya
que estas se han convertido en elementos estructurales de la violencia de género
contemporanea. Esta amplitud temdtica permite detectar riesgos que, en muchos casos,
preceden a la violencia fisica o se mantienen incluso tras la ruptura de la relacién.

Una segunda fortaleza sefialada por los participantes es la facilidad de uso y comprensidn. La
claridad en la redaccién de los items, la estructura secuencial del formulario y su coherencia con
el VPER 4.0 facilitan la adopcién por parte de profesionales con distintos niveles de formacion
tecnoldgica. Esta accesibilidad aumenta la probabilidad de que el instrumento se utilice
correctamente y de forma sistemdtica en contextos policiales, sanitarios y sociales.

Asimismo, los expertos subrayan la necesidad urgente de un cuestionario que recoja
explicitamente la violencia digital. La ausencia de indicadores especificos en herramientas
previas limitaba la deteccién temprana de patrones de control y acoso online, por lo que la
incorporacién de estos elementos se considera un avance necesario y oportuno.

No obstante, las respuestas también identifican aspectos susceptibles de mejora. Uno de los mas
mencionados es la necesidad de definir criterios mas observables y operativos, con el fin de
asegurar una aplicacion uniforme entre profesionales y reducir la variabilidad interpretativa. Del
mismo modo, se sefiala la conveniencia de incluir con mayor detalle la violencia vicaria, dada su
creciente relevancia en la dindmica de riesgo y su impacto en la toma de decisiones judiciales y
policiales. Finalmente, varios participantes recomiendan explorar nuevas formas de violencia
asociadas a la inteligencia artificial y a tecnologias emergentes, como deepfakes, manipulacion
algoritmica o seguimiento automatizado, anticipando escenarios que pronto podrian incorporarse
al repertorio de control coercitivo.

Conclusiones

En conjunto, las respuestas reflejan un alto nivel de aceptacidn del nuevo formulario, destacando
su relevancia practica, su pertinencia conceptual y su potencial para mejorar la deteccion
temprana de riesgos en entornos digitales. El consenso positivo, unido a las recomendaciones de
mejora formuladas, constituye una base sélida para refinar el instrumento antes de su integracion
formal en VioGén, asegurando que responda de forma eficaz a los desafios actuales y emergentes
de la violencia de género.
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5.3 Experimento de analisis de datos mediante algoritmos de ML
supervisados

Basandonos nuevamente en la estructura de la Ficha Complementaria de Control Tecnoldgico y
Vigilancia Digital (CTVD — VPER 4.1), se desarrollé6 un experimento reforzado mediante la
generacion de datos sintéticos que simulan comportamientos digitales, emocionales vy
situacionales asociados a casos de violencia de género. Este ejercicio permite evaluar de forma
controlada la capacidad predictiva de distintos modelos de machine learning (ML) cuando se
incorporan indicadores de violencia tecnolégica.

El dataset sintético fue construido a partir de un conjunto amplio de variables inspiradas en la
ficha: frecuencia de llamadas insistentes por franjas horarias, volumen diario de mensajes,
intensidad de amenazas digitales, solicitudes reiteradas de ubicacidn, existencia de perfiles falsos
para vigilancia, intentos de acceso no autorizado, sospecha de stalkerware, geolocalizacidn
forzada y manipulacién de dispositivos dométicos. Se afiadieron indicadores contextuales como
antecedentes de agresiones, impulsividad del agresor, nivel emocional de la victima y presencia
de menores.

Cada registro fue etiquetado segln un nivel de riesgo (“bajo”, “medio”, “alto”) definido
mediante reglas probabilisticas asociadas a la intensidad acumulada de estos factores
tecnoldgicos. Este enfoque permite replicar situaciones donde el control digital funciona como
elemento precursor de la escalada violenta.

Distribucion sintética equilibrada de niveles de riesgo

3001

2001

Frecuencia

100

medio |
bajo |
alto |

Nivel de riesgo

llustracion 1. Ejemplo de distribucion de los niveles de riesgo generados sintéticamente

La grafica obtenida muestra tres categorias de riesgo ("bajo", "medio" y "alto") distribuidas de
forma mds representativa:

e Riesgo medio: constituye la categoria mas numerosa. Esto refleja que, bajo las nuevas
reglas probabilisticas, una combinacién moderada de factores tecnoldgicos (como
solicitudes frecuentes de ubicacién, amenazas intermitentes o intentos no sistematicos de
acceso al dispositivo) resulta suficiente para activar niveles de alerta intermedios. Esta
situacidn es coherente con andlisis reales, en los que los casos de violencia tecnolégica
moderada son mas frecuentes.

e Riesgo bajo: presenta una proporcidon menor que en la simulacién anterior, aunque sigue
siendo una categoria relevante. Aglutina escenarios con indicadores de control
tecnoldgico espordadicos o de baja intensidad, donde no se observa un patrén sostenido
de acoso digital.
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e Riesgo alto: aparece ahora de forma explicita en la distribucién gracias al ajuste
paramétrico realizado. Incluye casos con combinaciones intensas de factores
tecnoldgicos, como multiples intentos de acceso a dispositivos, presencia probable de
stalkerware, amenazas continuadas o un volumen muy elevado de mensajes coercitivos.
La aparicion de esta categoria permite evaluar la capacidad de los modelos para
discriminar situaciones de maxima gravedad.

Esta grafica es especialmente Util porque proporciona un dataset sintético mas realista desde el
punto de vista predictivo: incluye suficiente variabilidad y representacién de casos severos, lo
que facilita el entrenamiento y validacién de modelos de machine learning capaces de identificar
escaladas de riesgo vinculadas al control digital.

Tras generar el dataset, se entrenaron varios modelos de ML —arboles de decisidon, random
forest, gradient boosting y redes neuronales simples— empleando validaciéon cruzada. Los
modelos basados en ensambles volvieron a situarse como los mas eficaces, alcanzando un F1-
score de 0,89, lo que indica una elevada capacidad de discriminacién entre niveles de riesgo bajo,
medio y alto.

El andlisis de importancia de variables infirié que los indicadores tecnoldgicos aportaron mas del
55% del peso predictivo total. Las tres variables mas determinantes fueron:

1. Nudmero de mensajes controladores.
2. Persistencia y frecuencia de solicitudes de ubicacion.
3. Intentos de acceso no autorizado al dispositivo de la victima.

Este resultado refuerza la evidencia preliminar de que el control digital es un predictor critico de
futuras agresiones y escaladas de violencia.

Como desarrollo posterior, se propone avanzar hacia la recopilacién de datos reales bajo estrictos
protocolos éticos, garantizando anonimizacidn, consentimiento informado y proporcionalidad en
el tratamiento de informacion sensible. La comparaciéon entre modelos entrenados con datos
sintéticos y datos reales permitira validar la robustez de los predictores, ajustar pesos y estimar la
eficacia operativa del sistema en contextos como VioGén.

Este proceso resulta fundamental para asegurar que un sistema de prediccidn de riesgo
tecnoldgico pueda integrarse como herramienta policial fiable y como refuerzo a la toma de
decisiones en la proteccion de victimas.

5.4 Reuniones con expertas y divulgacion
Reuniones con el CIM de Bueu: seguimiento y coordinacion del proyecto

A lo largo del desarrollo del proyecto se celebraron tres reuniones formales de trabajo con la
directora del CIM de Bueu, Montserrat Gonzalez, cuya participacion resultd clave para orientar la
fase cualitativa, validar la aproximacidn metodoldgica y garantizar que las propuestas de mejora
del sistema VioGén respondieran a necesidades reales de intervencion.

La primera reunidn, celebrada el 1 de octubre de 2025, permitié establecer el marco general de
colaboracién y revisar la hipétesis central del proyecto: la posibilidad de utilizar técnicas de
machine learning aplicadas a la base de datos VioGén para identificar patrones ocultos y variables
predictoras de violencias graves, incluyendo violencia vicaria. En este encuentro se revisé el
cuestionario VioGén actual, y Montse se comprometid a facilitar una versién completa para su
analisis detallado. Asimismo, se definié una estrategia de contacto con profesionales de distintos
ambitos (CIM, juzgados, Guardia Civil, Sergas y Subdelegacion del Gobierno) con el fin de sefalar
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items relevantes y areas de mejora para una futura propuesta de cuestionario.

En la segunda reunion, se trabajoé ya con la documentacién remitida por el CIM y se avanzd en la
planificacion de las entrevistas con expertas y operadores institucionales. Montse aportd
observaciones técnicas sobre lagunas detectadas en la version actual del cuestionario,
especialmente en lo relativo a la deteccidn temprana de violencia sexual, violencia digital y
sefiales de control coercitivo. También se debatid la estructura preliminar del conjunto de datos
anonimizados necesarios para las pruebas predictivas.

La tercera reunidn, celebrada a finales de noviembre, se centré en los primeros resultados del
anadlisis exploratorio con datos anonimizados y en la configuracién del borrador inicial del
cuestionario mejorado. Se discutio la integracidon de nuevos indicadores derivados del andlisis ML,
asi como la estrategia de presentacion de la propuesta ante la Subdelegacion del Gobierno en
Galicia. Montse valoré positivamente el enfoque y subrayd la importancia de garantizar una
adopcién gradual que facilite la aplicacidn por parte de los equipos profesionales. Se planted para
enero del 2026 formar una mesa de trabajo para seguir con el trabajo llevado a cabo en el marco
de este proyecto.

De forma paralela, se han llevado a cabo las siguientes actividades de divulgacién:

En el marco del | Congreso Nacional sobre la Trata con Fines de Explotacion Sexual en la Era
Digital, celebrado el 2 de octubre de 2025 y organizado por la Oficina de Igualdad de Género de la
USC en el contexto del Convenio con la Conselleria de Politica Social e Igualdad para el desarrollo
de medidas del Pacto de Estado contra la Violencia de Género, se presentaron dos
comunicaciones preliminares, vinculadas al proyecto.

La primera, titulada “Disefio y validacién inicial de un cuestionario para detectar riesgo de
explotacion sexual digital en entornos sociosanitarios”, expuso el proceso metodolégico seguido
para elaborar un instrumento innovador destinado a profesionales de intervencidn, incorporando
indicadores tecnolégicos y sefiales tempranas de control digital.

La segunda comunicacion, “Analisis de seilales precoces de explotacion sexual digital mediante
inteligencia artificial: hacia una mejor atencidn sociosanitaria en recursos 24h”, se centré en el
potencial de la IA para identificar patrones iniciales de explotacion, reforzando los sistemas de
deteccién y la capacidad de respuesta inmediata en entornos de atencidén continuada.
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6 Consideraciones finales

El conjunto de hallazgos derivados del proyecto pone de manifiesto una transformacién profunda
en la manera de abordar la evaluacidn del riesgo de violencia de género en Espafia. La revision del
estado del arte demuestra que el empleo de técnicas de Machine Learning (ML) y Deep Learning
(DL) se ha consolidado en los ultimos afios como un enfoque imprescindible para mejorar la
capacidad predictiva, especialmente a partir de fuentes de informacion complejas o
multimodales. La incorporacién de variables tecnoldgicas, aun escasamente desarrollada en
sistemas tradicionales como VioGén, emerge como un componente esencial para comprender la
dindmica actual de las violencias, donde lo digital y lo presencial se entrelazan en patrones
hibridos de control, vigilancia y agresion. Por ello, la creacién de un nuevo formulario centrado en
la violencia tecnoldgica no solo resulta pertinente, sino necesaria para alinear la evaluacion del
riesgo con las nuevas formas que adopta la violencia de género en la era digital.

En este sentido, la propuesta de la Ficha Complementaria de Control Tecnoldgico y Vigilancia
Digital (CTVD — VPER 4.1) supone un avance sustantivo en la modernizacion del sistema. La
ampliacion del conjunto de variables disponibles —incluyendo comunicaciones digitales,
intrusiones tecnoldgicas, geolocalizacion forzada, vigilancia a través de perfiles falsos,
manipulacion de dispositivos dométicos o indicios de stalkerware— ofrece una oportunidad Unica
para enriquecer los modelos predictivos y aumentar la sensibilidad hacia contextos de riesgo
oculto. Este tipo de indicadores, tradicionalmente excluidos del analisis institucional, permiten
capturar con precision microsefiales de escalada que preceden a episodios graves o letales.
Ademds, la cuantificacidon estandarizada de estos factores mediante el RTD-Score facilita la
integracion posterior en algoritmos supervisados, generando un lenguaje comun entre la
evaluacion profesional y el analisis automatizado.

La inclusiéon de aspectos contextuales y psicosociales —como el estado mental del agresor, la
vulnerabilidad psicoldgica de la victima o la presencia de menores— aporta una vision mas
holistica del riesgo y permite modelar dindmicas complejas con mayor fidelidad. Esta
aproximacién se alinea con las tendencias internacionales, donde la combinacién de datos
estructurados y sefiales conductuales ofrece mejoras significativas en la prediccién de violencia
grave, reincidencia y letalidad. Una vez integrados en un dataset unificado, estos items permiten
entrenar sistemas capaces de anticipar no solo la probabilidad de escalada violenta, sino también
la aparicion de episodios graves, el riesgo de quebrantamiento de medidas o la persistencia de
violencia digital incluso tras una orden de alejamiento.

Sin embargo, es necesario subrayar que la incorporacidon del ML en este dmbito se ha producido
mdas tarde que en otros sectores estratégicos. Este retraso puede explicarse por multiples
factores: la fragmentacion de las fuentes de datos, la falta de interoperabilidad entre
instituciones, la escasez de inversidon en digitalizacion y la dificultad inherente a manejar
informacién extremadamente sensible. A ello se suman los dilemas éticos asociados al riesgo de
sobredeteccién, sesgos algoritmicos o uso inapropiado de datos de victimas. Aunque estas
preocupaciones son legitimas, también han contribuido a ralentizar la adopciéon de herramientas
qgue habrian podido mejorar la proteccién de miles de mujeres. La experiencia acumulada en los
Ultimos afios demuestra que es posible combinar innovacidon tecnoldgica y garantias éticas,
siempre que exista una infraestructura de datos robusta, mecanismos estrictos de anonimizacion
y supervisién humana informada en todo el proceso de toma de decisiones.

En cuanto a la validacidn de la ficha CTVD, las respuestas de profesionales y expertas reflejan un
nivel de aceptacion muy elevado. Entre las fortalezas destacan la cobertura integral de
indicadores tecnoldgicos, la facilidad de uso y la necesidad evidente de contar con un instrumento
que capture adecuadamente la violencia digital. Estos elementos hacen del formulario una
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herramienta operativa y transferible a distintos contextos institucionales, desde cuerpos policiales
hasta servicios sociales o recursos 24 horas. No obstante, también se identificaron areas de
mejora que deben guiar la siguiente iteracion del disefio: definir criterios mds observables que
reduzcan la variabilidad interpretativa, incorporar con mayor detalle la violencia vicaria y anticipar
nuevas formas de violencia digital relacionadas con inteligencia artificial, manipulacidn algoritmica
o suplantacién automatizada.

El anadlisis predictivo con datos sintéticos permitid explorar, en una fase preliminar, el peso
relativo de los indicadores tecnolégicos dentro de un modelo de riesgo. Los resultados fueron
concluyentes: mas del 55% del peso predictivo total se concentré en variables de control digital,
confirmando que este dmbito constituye un predictor critico de futuras agresiones y escaladas de
violencia. Las tres variables con mayor capacidad discriminativa —numero de mensajes
controladores, persistencia de solicitudes de ubicacidon e intentos de acceso no autorizado—
coinciden con patrones observados en investigaciones nacionales e internacionales sobre
violencia digital. Estos hallazgos abren la puerta al desarrollo de sistemas de alerta temprana que
permitan intervenir antes de que se produzcan episodios graves.

Para avanzar hacia una implementacion real en VioGén, serd imprescindible trabajar con datos
reales anonimizados y bajo protocolos éticos estrictos. La comparacion entre modelos entrenados
con datos sintéticos y modelos entrenados con datos reales permitira calibrar la robustez de los
predictores, ajustar los pesos y evaluar el rendimiento en escenarios operativos. Este paso resulta
critico para asegurar que un sistema de prediccidon tecnoldgica no solo sea técnicamente eficaz,
sino también legitimo, seguro y aceptado por los equipos profesionales que deberan integrarlo en
su prdactica cotidiana.

En suma, el trabajo desarrollado demuestra que la combinacién de evaluacién profesional,
analitica avanzada y comprensién profunda de las nuevas formas de violencia digital permite
avanzar hacia modelos de prediccién mas completos, sensibles y adaptados a la complejidad del
fendmeno. La propuesta de ficha complementaria y el analisis predictivo asociado constituyen un
hito en el proceso de modernizacidn del sistema VioGén y un paso decisivo hacia la mejora de la
proteccion de las victimas en la era digital. Si se continta por esta linea, Espafia podria situarse a
la vanguardia internacional en el uso ético e innovador de la tecnologia para prevenir violencias
graves y salvar vidas.
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4 Publicaciones cientificas previstas

4.1 Libro en la editorial Dykinson

El presente libro, actualmente en preparacion para la editorial Dykinson, ofrece una contribucién
integral y actualizada al anadlisis del riesgo de violencia de género mediante el uso de técnicas
avanzadas de Machine Learning (ML) y Deep Learning (DL). En el capitulo dedicado al Estado del
arte, se realiza una revision exhaustiva y sistematica de las investigaciones publicadas entre 2020
y 2025 en revistas indexadas en Q1. Este analisis permite identificar las principales lineas de
evolucién del campo: desde modelos predictivos aplicados a grandes bases policiales y judiciales
hasta enfoques basados en lenguaje natural, analisis de redes sociales, cribado digital en entornos
clinicos o sistemas hibridos que integran variables psicométricas, sociofamiliares y tecnolégicas.
La revisidn revela, asimismo, carencias persistentes como la falta de datos multimodales, la escasa
estandarizacién de métricas comparativas y los desafios éticos asociados al manejo de
informacién sensible. Este marco tedrico constituye la base para contextualizar las aportaciones
del presente volumen.

En el capitulo central, se presenta y valida la Ficha Complementaria de Control Tecnolégico y
Vigilancia Digital (CTVD — VPER 4.1), una propuesta innovadora disefiada para complementar los
formularios tradicionales de evaluacién del riesgo. La CTVD introduce indicadores especificos
sobre acoso digital, control tecnolégico, geolocalizacién forzada, uso de stalkerware y presencia
de amenazas online, dimensiones cruciales para comprender la violencia de género en la era
digital. El capitulo incluye un analisis detallado de la validez del instrumento a partir de un
proceso de evaluacién experto que ha contado con profesionales del ambito juridico, sanitario,
fuerzas y cuerpos de seguridad y centros de informacién a la mujer (CIM).

Los expertos valoraron la CTVD como una herramienta rigurosa, viable y necesaria, destacando su
utilidad para identificar riesgos invisibles, mejorar la deteccion temprana y reforzar la toma de
decisiones operativas. La triangulacién de perspectivas permitié afinar los items, confirmar su
pertinencia y garantizar la coherencia técnica y normativa. El libro, por tanto, combina una
revision sistematica del conocimiento cientifico con una propuesta validada que aspira a mejorar
las practicas institucionales de proteccidén y prevencidn.

4.2 Articulo cientifico sobre un estudio experimental con ML orientado a
evaluar el potencial predictivo de indicadores tecnoldgicos del CTVD —
VPER 4.1

El presente articulo propone un estudio experimental orientado a evaluar el potencial predictivo
de indicadores tecnoldgicos incluidos en la Ficha Complementaria de Control Tecnoldgico y
Vigilancia Digital (CTVD — VPER 4.1) mediante algoritmos de machine learning (ML) supervisado.
Con el fin de superar las limitaciones actuales en la disponibilidad de datos reales sobre violencia
de género y garantizar la proteccién de victimas, se generd un dataset sintético capaz de
reproducir patrones verosimiles de comportamiento digital, emocional y situacional presentes en
casos de control coercitivo y agresion. Este enfoque permitié modelar relaciones no triviales entre
variables sin comprometer informacion sensible.

El dataset se compuso de un nimero amplio de registros con variables inspiradas directamente en
la CTVD: frecuencia de llamadas insistentes, volumen de mensajes diarios con contenido
controlador, amenazas digitales explicitas, solicitudes reiteradas de ubicacidn, creacién de perfiles
falsos, intentos de acceso no autorizado, indicios de stalkerware, geolocalizacién forzada vy
manipulacion de dispositivos domoticos. A ello se afiadieron variables contextuales como
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antecedentes de violencia, impulsividad del agresor, estado emocional percibido de la victima y
presencia de menores en el hogar. Cada caso se etiquetd con un nivel sintético de riesgo —bajo,
medio o alto— siguiendo una estructura probabilistica basada en la intensidad acumulada de los
indicadores tecnoldgicos.

Para el andlisis predictivo se entrenaron varios modelos supervisados (arboles de decision,
random forest, gradient boosting y redes neuronales simples) utilizando validacion cruzada. Los
algoritmos de ensamble obtuvieron los mejores resultados, alcanzando un Fl-score de 0,89, lo
que evidencia una alta capacidad discriminativa incluso en un entorno simulado. El andlisis de
importancia de caracteristicas mostré que mas del 55 % del peso predictivo se concentrd en
variables digitales, especialmente la persistencia de solicitudes de ubicacién, los intentos de
acceso al dispositivo y el volumen de mensajes controladores.

Estos resultados sugieren que los indicadores tecnoldgicos constituyen sefiales tempranas
especialmente Utiles para sistemas de alerta automatizados. Como trabajo futuro, se propone la
validacién con datos reales anonimizados bajo estrictos protocolos éticos, permitiendo contrastar
la robustez del modelo y evaluar su aplicabilidad en sistemas policiales como VioGén.
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7 Equipo de trabajo

IP: Sonia Maria Valladares Rodriguez?:

Sonia Valladares, Profesora Permanente Laboral en la Universidad de Santiago de Compostela, es
un referente en la aplicacién de tecnologias emergentes al ambito de la salud, el envejecimiento
activo y la longevidad. Su labor se centra en mejorar la calidad de vida de personas mayores y
colectivos vulnerables mediante herramientas digitales, inteligencia artificial y robética. Doctora
en Ingenieria Telematica por la Universidad de Vigo, su tesis se enfocé en Panoramix, una bateria
digital de evaluacidon neuropsicolégica basada en juegos serios y técnicas de machine learning,
disefiada para la deteccidon precoz del deterioro cognitivo y validada en colaboracion con
entidades sociosanitarias.
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5 Anexos
5.1 Test: CONTROL TECNOLOGICO Y VIGILANCIA DIGITAL (CTVD) — VPER 4.1

PROPUESTA DE FICHA COMPLEMENTARIA:
“CONTROL TECNOLOGICO Y VIGILANCIA DIGITAL (CTVD) — VPER 4.1”

(Para uso policial dentro del Sistema VioGén y especialmente indicada en intervenciones bajo
Protocolo Cero)

1. DATOS BASICOS DEL CASO

1. Numero de Caso VioGén (si existe):

2. Fecha de laintervencion: / /

3. Intervencién bajo Protocolo Cero:
o [Qsi
o [ONo
4. Motivo de la activacion:
o [ Denuncia realizada por familiares
o [ Llamada de terceros
o [ lIntervencién directa por aviso de terceros

o O Otra:

2. INDICADORES DE CONTROL Y ACOSO TECNOLOGICO
(Inspirados en el decdlogo del Protocolo Cero y ampliados para andlisis predictivo)
2.1. COMUNICACIONES DIGITALES

Marcar todos los que apliquen (y cuantificar en la medida de lo posible):

e [JLlamadas insistentes al movil
N2 aproximado en Ultimas 24h/72h:

o [ WhatsApp / Telegram / mensajeria insistente (hostigamiento o acoso)
N2 mensajes / dia:

e [ Mensajes de control (localizacion, dénde estas, con quién...)
e [ Mensajes de amenazas directas:

o [Olnsultos

o [ Amenazas de muerte

o [ Amenazas de daiar o retirar custodia de hijos (en casos de ruptura)
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o [ Amenazas de suicidio del agresor
¢ [ Videollamadas no consentidas / repetitivas

e [ Correos electronicos amenazantes o controladores

2.2. REDES SOCIALES

e [ Control através de Instagram / Facebook / TikTok

e [ Acceso a cuentas de la victima sin permiso

e [ Solicitud insistente de ubicacién / fotos

e [ Publicaciones? que humillan, amenazan o exponen a la victima
e [ Creacidn de perfiles falsos para vigilancia

e [ Comentarios hostiles en sus redes sociales

2.3. GEOLOCALIZACION Y TECNOLOGIA

e [dlInstalacion de apps de rastreo en su teléfono

e [ Solicitud de compartir ubicacidon de forma constante

e [ Seguimiento mediante Google Maps / WhatsApp / apps

e [ Manipulacion de dispositivos de la victima

e [ Presencia inesperada del agresor en lugares donde la victima no lo esperaba
e [ Sospecha razonable de stalkerware® u otros spyware

e [ Dispositivos dométicos usados para control (cdmaras IP, asistentes, etc.)

3. INDICADORES DE CONTEXTO Y ESCALADA (AMPLIADOS PROTOCOLO CERO)
(Basados directamente en los indicadores del formulario original - VPER 4.0)
3.1. Violencia reciente o pasada

e [ Episodio reciente de violencia fisica (con o sin lesiones)
e [ Agresion en zona de cuello (estrangulacion / intento)

e [ Uso de armas (blancas, contundentes, fuego...)

e [ Amenazas de muerte / suicidio

e [ Celos extremos detectados

e [ Reiteracion de episodios / cronificacién de la violencia

2 Montajes graficos y creacién perfiles de tipo sexual falsos.
3 Programa oculto que alguien instala en el mévil de otra persona para vigilarla sin que se dé cuenta.
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3.2.

3.3.

3.4.

e [ Violencia econdmica (retirando acceso a recursos econdmicos compartidos)

Conductas del agresor

[1 Conductas de acoso digital o presencial

[ Faltas de respeto o desafio a autoridades (policias, judicial...) (segtin Protocolo Cero)
I Impulsividad, alteraciones del comportamiento

1 Abuso de alcohol / drogas

1 Antecedentes de violencia o quebrantamientos

[ Ideas o tentativas de suicidio

Estado emocional de la victima

1 Miedo expreso a que “pueda matarla”

[1 Depresion, ansiedad o vulnerabilidad apreciada
[ Discapacidad o dificultades para expresarse

[ Alta dependencia emocional o econdmica

[ Duda sobre denunciar / negacién inicial (Protocolo Cero)

Menores

] Existencia de menores

[ Han presenciado hechos

[1 Han sido amenazados

1 La victima teme por su seguridad

1 La victima sufre amenazas continuas de pérdida de custodia o visitas

4. EVIDENCIAS DIGITALES Y DOCUMENTALES

(Informacidn clave para entrenamiento de modelos predictivos)

[ Capturas de pantalla entregadas
[1 Registros de llamadas

L] Grabaciones de voz

1 Mensajes archivados

[ Fotos de dafios en domicilio

I Informes médicos / partes de lesiones
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e [ Testigos que confirman comportamientos de control

5. ESCALADO DE RIESGO TECNOLOGICO (RTD-Score)

(Propuesta cuantitativa para el
Marcar intensidad percibida:

Indicador

Control digital

Acoso online

Geo-control

Amenazas

Vulnerabilidad de la victima

Acceso no autorizado a dispositivos

6. CONCLUSION POLICIAL OPERATIVA

(Integrable con el formulario original - VPER 4.0)

1. Intensificacion del riesgo debido a conductas de control tecnoldgico:

o [OSi

o [ONo

2. Serecomienda:
o [ lIncrementar nivel de riesgo provisional

o [ Activar recursos asistenciales

o [ Revision urgente del caso por unidad especializada

o [ Medidas de alejamiento/telematicas

o [ Seguimiento intensivo

3. Observaciones del agente que realiza el atestado:

Identificacion del agente (NIP):
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