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Lo que vieron mis ojos fue simultdneo: lo que transcribiré, sucesivo, porque el lenguaje lo es.
Algo, sin embargo, recogeré.

(Jorge Luis Borges, EI Aleph)
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Resumen: En este trabajo se propone un modelo de analisis de sentimiento no supervisado
para la lengua bulgara. Se describen ¢l proceso de construccion de un diccionario de palabras
con polaridad, la seleccion de herramientas adecuadas para la creacion del sistema Yy la
manera en que se han integrado todos estos elementos para funcionar juntos. Aparte,
realizamos una evaluacion cuantitativa y cualitativa del modelo a partir de los resultados del
procesamiento de un corpus de test creado especialmente para esta finalidad. Finalmente
indicamos cuales son los problemas principales en el funcionamiento del modelo actual y
sugerimos posibles direcciones de trabajo para su mejora.

Abstract: In this work (A Model for Sentiment Analysis in Bulgarian) we present a model for
a non-supervised sentiment analysis of texts in Bulgarian. It describes the process of building
a polarity lexicon, the selection of appropriate tools for the creation of the system and how all
these elements have been integrated to work together. In addition, our system goes through a
quantity and quality evaluation test based on the results of the processing of a corpus designed
especially for this task. Finally, the main problems in the functioning of the present model are
pointed out and possible directions of future work are suggested.

Pesrome: Hacrosmoro uscnensaHe npeacTaBs HEHaJ3UPaBaH METO]] 32 aBTOMAaTHYEH aHAJIN3
Ha YyBCTBAa B TEKCTOBE Ha OBArapcku e3uk. OmucBar ce MpouechT Ha MOCTPOSIBAHETO HA
JIEKCUKOH OT JyMH C E€MOLMOHAJIEH 3apsl], MOJ0OPHT Ha MOAXOIAIIM HHCTYPMEHTH 3a
criao0sBaHETO HA cUcTeMaTa U HaYMHBT, IO KOWTO BCUUYKH €JIEMEHTU C€ CUHXPOHM3UPAT, 3a
1a paboTaT 3aeqHO. OCBEH TOBA, CE€ OCBIIECTBABA KOJIMUYECTBEHO U KAUECTBEHO OLICHSBAHE Ha
MoJieNla, COpSMO IMOKa3aHUTE pe3yiaTaTh OT oOpaboTkaTa Ha KOPHYC OT TEKCTOBE, ChbOpaHU
cenuanHo 3a nenara. Ha mocneaHo mscTo ce oOpblla BHMMaHHE KOU ca KIIFOUOBHUTE
npo6sieMy BbB (QYHKIIMOHUPAHETO HA HACTOAIIUS MOJEN U ce mpeiaraT ObAely MOCOKHU 3a

paboTa ¢ 1e’ HEroBOTO NMOA0OpsIBaHE.

Resumo: Neste traballo (Modelo de andlise de sentimentos para o bulgaro) propdnse un
modelo de andlise de sentimento non supervisado para a lingua bulgara. Describense o
proceso de construcion dun dicionario de palabras con polaridade, a seleccion das ferramentas
axeitadas para a creacion do sistema e a maneira na que todos estes elementos foron
integrados para funcionar xuntos. Ademais, realizase unha avaliacion cuantitativa e cualitativa
do modelo a partir dos resultados do procesamento dun corpus de test creado especialmente
para esta finalidade. Finalmente indicamos cales son o0s problemas principais no
funcionamento do modelo actual e suxerimos posibles direccions do traballo para a sta
mellora.



1. Introduccion

Como ha dicho el propio Aristoteles, el ser humano es un ser social, sus caracteristicas
bioldgicas lo empujan a vivir en una sociedad. Y como es sabido, lo que esto presupone es el
intercambio constante de capitales de todo tipo —econémicos, sociales, culturales (Bourdieu,
2000)- . Este intercambio puede ser beneficioso, o no, para los participantes en funcion de
una plétora de factores. En este sentido resulta ser extremadamente importante que una
persona esté bien informada antes de tomar la decision de trocar un recurso propio (dinero,
tiempo o voto) por un producto, una obra artistica 0 una persona®, por ejemplo. ;Y qué mejor
manera hay de obtener informacion sobre el valor de estos que saber la opinién de alguien
que ya los ha experimentado personalmente? Pues, quiza saber las opiniones de centenares o
miles de personas que también lo han hecho. Si esto ha sido mas bien dificil en el pasado, hoy
en dia, gracias a Internet, el consumidor tiene la oportunidad de acceder a una cantidad
suficiente de resefias ajenas sobre casi cualquier cosa lo cual le ayuda a decidir en qué invertir
sus propios capitales. Como consecuencia, los ‘'vendedores” enfrentan un gran desafio puesto
que ya no pueden contar tan solo con la publicidad que destaca las mejores cualidades de sus
productos. No obstante, ellos no dejan de tener acceso a las opiniones sobre sus productos, lo
cual les puede ayudar a modificarlos 0 a crear otras estrategias de éxito. El Ginico problema
que queda es la cantidad enorme de las opiniones, por lo cual muchas empresas han ido
acudiendo al procesamiento computacional de esta informacion con el fin de saber cual es la
actitud que prevalece — positiva, negativa o neutral. Justamente en esto reside la utilidad de lo

que de aqui en adelante llamaremos analisis de sentimiento.

1.1. Motivacion

Puesto que el analisis de sentimiento es una de las tareas actuales del procesamiento del
lenguaje natural (PLN), en la autora del texto ha surgido la curiosidad de investigar sobre las
metodologias existentes que permiten la extraccion de opinion de textos en lenguaje
coloquial. Dado su origen bulgaro, su curiosidad ha pasado a ser una determinacion de usar
los conocimientos obtenidos durante el master y el presente estudio para poder aportar su
granito de arena en el desarrollo de modelos de analisis de sentimiento para la lengua bulgara.
Por ultimo, pero no menos importante, se ha querido presentar un trabajo de fin del Master de
Lingiiistica Aplicada realmente aplicable y practico con posibilidades de seguir siendo

desarrollado, mejorado y usado en el futuro.

1 .y . . , ra® . .
Una persona también puede equivaler a una ideologia, un programa politico, una empresa o cualquier entidad
mas grande detrés de ella.
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1.2. Objetivos

Después de haber conocido los enfoques principales existentes en la construccion de sistemas
de analisis de sentimiento, para este trabajo se ha escogido crear un modelo no supervisado,
basado en la suposicion de que las palabras poseen una orientacion semantica previa al
contexto en el que se encuentran. Por esto, los objetivos principales de este trabajo han sido
dos: por un lado, construir un diccionario de palabras bulgaras con polaridad y por otro
incorporarlo en un sistema capaz de clasificar textos desconocidos como positivos, negativos
0 neutrales. Para saber si nuestro trabajo ha sido exitoso, podemos presentar como un tercer
objetivo el disefio de una evaluacion cabal de nuestro modelo. De esta manera, en realidad
hemos tenido 3 objetivos generales para cada uno de los cuales tenemos varios objetivos

especificos descritos a continuacion:
1.2.1. Crear de un diccionario

e cstablecer un criterio para la construccion del diccionario

e asegurar una cobertura suficiente
1.2.2. Crear un sistema de clasificacién que incorpora el diccionario

e disefar un prototipo definiendo los modulos claves
e escoger las herramientas apropiadas

e poner las herramientas a funcionar juntas usando la informacién del diccionario

1.2.3. Evaluar el modelo de analisis de sentimiento

construir un corpus de test

establecer una metodologia para su construccion

establecer una metodologia para el analisis de los resultados

e dar una evaluacién cuantitativa y una evaluacion cualitativa

1.3. Contribucion

Como veremos mas adelante en el cuerpo del trabajo, la cantidad de los modelos de anélisis
de sentimiento para la lengua bulgara, de los que tenemos informacion, es bastante escasa. No
tenemos datos de otro modelo no supervisado similar al nuestro. La informacién que hemos
recogido y presentado en este trabajo puede ser usada incluso para la mejora de otros modelos
que se basan en otro tipo de metodologia. Aparte, el propio modelo puede ser aprovechado

8



como un punto de partida para la creacion de una nueva version suya mas sofisticada y con

mayor potencial.

1.4. Organizacion

La organizacion del texto sigue rigurosamente el orden en el que hemos presentado 10s
objetivos generales. Antes que nada en el punto 2. hemos presentado los trabajos relacionados
y los fundamentos tedricos que hemos usado para obtener un conocimiento basico en este
campo. En el punto 3. (fundamentacion metodologica) presentamos el proceso de la
construccion del diccionario y el proceso de construccion del sistema capaz de clasificar
cualquier texto de entrada desconocido. En el siguiente punto, 4., explicamos como hemos
construido el corpus de test y qué resultados numéricos hemos obtenido; en este punto
hacemos una evaluacion cuantitativa de nuestro modelo. La evaluacion cualitativa, el analisis
de los errores detectados y las sugerencias para posibles mejoras del modelo se pueden
encontrar en el punto 5. Finalmente, las conclusiones para este trabajo, estan expuestas en el

punto 6.



2. Trabajos relacionados y fundamentos tedricos
2.1. Panorama historico

Para trazar los origenes de la historia del analisis de sentimiento automatizado, conviene
trasladarnos todavia al afio 1964 cuando surge el primer corpus pensado y disefiado para
residir en un ordenador y ser utilizado mediante programacion informatica — el Brown
University Standard Corpus of Present-Day American English de Francis y Kucera, conocido
también como Brown Corpus (Rojo, 2018). Junto con su aparicion no solo nace la asi llamada
lingiiistica de corpus Sino también se abre el camino hacia una verdadera revolucion. A partir
de ese momento empieza la existencia del verdadero caracter aplicado de la ciencia lingiiistica
que ya aspira a resolver problemas practicos apoyandose en recursos computacionales. De
esta manera cuando aparece y se populariza el uso de internet a finales del siglo XX (Alonso
et al., 2018a) y sobre todo cuando en las primeras décadas del siglo XXI los usuarios de la
web aprovechan mas que nunca la oportunidad de compartir su opiniéon y pensamientos,
inspirados y empoderados por la aparicion de las redes sociales y las paginas de resefias y
recomendaciones, los lingtiistas ya estan dentro de un paradigma coherente con los nuevos
fenomenos y las nuevas necesidades relacionadas con el estudio de las lenguas. Alejandose
del anhelo de encontrar una teoria cabal y perfecta que pretenda dar respuestas a todas las
inquietudes relacionadas con la lingiiistica, ellos centran sus esfuerzos en encontrar maneras
de abordar la enorme cantidad de datos que se generan diariamente en la red y asi extraer
informacion valiosa tal y como seria la polaridad de un texto. Podriamos decir que
actualmente una de las tareas que preocupan al procesamiento del lenguaje natural es

precisamente el analisis de sentimiento.
2.2. Trabajos relacionados

Como algunos de los primeros «tedricos» en este campo practico podemos mencionar a Dave,
Lawrence y Pennock (2003) dado que ellos acufan el término «extraccion de opiniony»
(opinion mining) dentro del campo de extraccion de informacion (information extraction, IE).
El objetivo principal de la EI es obtener informacion estructurada a partir de documentos en
lenguaje natural, por lo cual sus tareas principales incluyen el reconocimiento de entidades, la
resolucion de correferencias, la deteccion y clasificacion de relaciones dentro de un texto, con

el fin de categorizarlo (Alonso et al., 2018b). Asi la extraccion de opinion se suma a estas

% De esta época datan también los primeros pasos en el procesamiento del lenguaje natural (PLN) en general
(Jones, 2001).
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tareas como «el procesamiento de los resultados buscados para un elemento concreto y la
generacion de opiniones sobre sus caracteristicas particulares» (Dave, Lawrcence and
Pennock, 2003). Los primeros que se refieren al «analisis de sentimiento» (Sentiment
analysis) son Das y Chen, quienes usan el término en ¢l analisis automatico y la evaluacion de
un texto (2001). Como se puede apreciar en la Tabla 1 los distintos investigadores prefieren
distintos términos, no obstante en la esencia se refieren a lo mismo y persiguen el mismo
objetivo. En este trabajo nos vamos a atener a la terminologia usada por Taboada (2001),
quien bajo analisis de sentimiento entiende el método general de la extraccion de
subjetividad y polaridad de un texto (potencialmente también el habla) y bajo orientacién

semantica, la polaridad de palabras, oraciones y textos.

Tabla 1: cuadro de los términos usados para el analisis de sentimiento

Aio Nombre Término

2003  Dave, Lawrence, Pennock Extraccion de opinion (Opinion Mining)

2001  Das, Chen Analisis de sentimiento (Sentiment Analysis)

2008  Pang, Lee Analisis de sentimiento (Sentiment Analysis) &
Extraccion de opinion (Opinion Mining)

1981  Lyons Subjetividad (Subjectivity)

1985  Langacker Subjetividad (Subjectivity)

1988  Biber, Finegan Analisis de postura/actitud (Analysis of stance)

2000  Conrad, Biber Analisis de postura/actitud (Analysis of stance)

2005  Martin, White Valoracion (Appraisal)

1994  Wiebe Punto de vista (Point of view)

2002  Sheibman Punto de vista (Point of view)

1986  Chafe, Nichols Evidencialidad (Evidentiality)

2.3. Enfoques principales

Aparte de las diferencias en la terminologia, los investigadores en el campo optan por el uso
de distintos métodos para obtener informacion sobre la polaridad de un texto. Existen dos
enfoques principales para el analisis de sentimiento: el enfoque supervisado, basado en el
entrenamiento y aprendizaje de maquina, por un lado, y, por otro, el enfogue no supervisado,
basado en diccionarios de palabras con polaridad. A continuacion explicamos en detalle las
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caracteristicas de ambos modelos, para asi entender mejor la diferencia entre los dos

(Benevenuto et al., 2015).

2.3.1. Modelos supervisados

Este método consiste en el uso de algoritmos de aprendizaje supervisado que construyen
modelos estadisticos a partir de la explotacion de un conjunto determinado de oraciones y
textos etiquetados previamente de forma manual (corpus anotado). La construccion de los
modelos se denomina entrenamiento, dado que a partir de ellos se desarrollan clasificadores
entrenados para clasificar textos desconocidos determinando su polaridad. Podemos dividir el
proceso en cuatro etapas principales: 1) obtencion de datos etiquetados para el entrenamiento
y para el test, 2) definicion de las caracteristicas (features) que permiten la distincion entre los
datos, 3) entrenamiento de un modelo computacional con un algoritmo de aprendizaje, 4)
aplicacion del modelo o clasificacion. Para la definicion de las caracteristicas se usan
unigramas o bigramas. Este método se caracteriza por su alto rendimiento y precision, no
obstante los resultados que muestra suelen empeorar cuando se aplica a dominios
desconocidos para los cuales no haya sido entrenado, dado que la polaridad atribuida a ciertas

palabras a veces tiene sentido solo para un contexto determinado (Taboada, 2011).

2.3.2. Modelos no supervisados

A pesar del escepticismo de los pragmaticos mas feroces, este enfoque parte de la suposicion
de que las palabras poseen una polaridad previa, en otras palabras, que tienen una orientacion
semantica estable independientemente del contexto en el que se encuentran. Se trata de
modelos basados en tratamientos léxicos, que calculan la polaridad de un texto a partir de la
orientacion semantica de las palabras contenidas en el texto. Para este fin se construyen
diccionarios, de forma manual o automatica (creando relaciones sinonimicas a partir de una
serie de palabras semillas), donde cada palabra posee un valor que expresa su carga
sentimental. Este valor puede ser cuantitativo, por ejemplo de -5 a 5 donde -5 es el valor mas
negativo y 5 el valor mas positivo, y expresar la intensidad del sentimiento, o cualitativo y
distinguir entre polaridades como positivo/negativo/(neutral) o feliz/triste, por ejemplo. La
mayor ventaja de estos modelos es la falta de restricciones relacionadas con los dominios a los
que se pueden aplicar. Se observa que muestran resultados estables y consistentes para textos
de distinta tematica (Taboada, 2011). En la tabla 2 se pueden apreciar algunos de los
diccionarios mas citados en la literatura sobre el tema, dado que los trabajos recientes tienen

el objetivo de combinar, extender o mejorarlos (Benevenuto et al., 2015; Hutto, 2014). A ellos
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nos permitimos agregar dos mas: el de Taboada (2011) y el de Claudia Freitas (2013), dado

que los hemos usado para la creacion de este trabajo.

Tabla 2: diccionarios l1éxicos de polaridades en la literatura sobre Anadlisis de Sentimiento

Diccionario

Creadores

Caracteristicas

LIwWC

Gl (General
Inquirer)

Opinion
Lexicon

ANEW
(Affective
Norms of

English

Words)

SentiWordNet

SenticNet

SO-CAL
(Semantic
Orientation
Calculator)

Tausczik y
Pennebaker, 2010

Stone et al., 1966

Huy Liu, 2004

Bradley y Lang,
1999

Esuliy
Sebastiani, 2006

Cambriaetal.,
2010

Taboada et al.,
2011

Valor binario asignado a las palabras (positivo/negativo)

4500 palabras y raices de palabras

80 categorias

Tres jueces evaluaron independientemente cada palabray la
asignaron a una categoria

Porcentaje de acuerdo entre los jueces: 93-100%

La construccion del diccionario comenz6 en 1992; sigue siendo
actualizado

Valor binario asignado a las palabras

(positivo/negativo)

Creado manualmente

Ampliamente usado

Desarrollado y refinado a finales de la década de los 60 como una
herramienta usada por cientificos sociales, politicos y psicélogos
Contiene mas de 11,000 palabras clasificadas en una o mas de las
183 categorias

Valor binario asignado a las palabras (positivo/negativo)

6800 palabras (2006 positivas y 4783 negativas)

Diccionario construido a partir del Wordnet (una base de datos
donde las palabras estan agrupadas en conjuntos de sinénimos
llamados synsets)

Preparado para lidiar con expresiones que aparecen en las redes
sociales y en las resefias sobre productos

Valor cualitativo — intensidad del sentimiento

Provee una puntuacion entre 1 y 9 para 1034 palabras en inglés

3 categorias: placer (pleasure), excitacion (arousal) y dominancia
(dominance)

AFFIN — extension de este diccionario que integra elementos 1éxicos
provenientes de redes sociales

Valor cualitativo — intensidad del sentimiento

Una extension del Wordnet donde 147,307 conjuntos de sindnimos
estan anotados con tres numeraciones numéricas para positividad,
negatividad y objetividad (neutralidad)

Cada puntuacion varia entre 0.0 y 0.1 y la suma es 1.0 para cada
conjunto de sindbnimos

La puntuacion se calcula utilizando algoritmos semi-supervisionados
No es un diccionario validado completamente por personas reales
Valor cualitativo — intensidad del sentimiento

Construido a través de sentic computing — “un paradigma que explora
la inteligencia artificial y técnicas de la web semantica para procesar
opiniones a través de la mineracion de grafos y la reduccion de
dimensionalidad” (Benevenuto et al., 2015)

Contiene 14,244 conceptos y puntuacion asociada a la polaridad de
sentimiento en una escala continuade -1a 1

Valor cualitativo — intensidad del sentimiento

Asigna un valor numérico entre -5 a 5

Incorpora intensificacion y negacion

Ignora la orientacion semantica de los bloques que contienen
marcadores de irrealis.

Valor binario asignado a las palabras (positivo/negativo)
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e Léxico derivado del corpus ReLi (2012,2013) compuesto por resefias

Léxico para el de libros publicadas en la web

procesamiento | Claudia Freitas, | e  Anotacién morfosintactica automatica y anotacién manual en cuanto
computacional 2013 a la expresion de opinion

del portugués e 686 palabras dentro de las cuales: 256 adjetivos positivos, 121

adjetivos negativos, 69 verbos positivos, 55 verbos negativos, 52
sustantivos positivos, 47 sustantivos negativos. El resto: expresiones
y elementos inversores.

2.4. Modelos existentes para la lengua bulgara

Teniendo en cuenta esta perspectiva global del tema, conviene mencionar qué es lo que se ha
hecho hasta aqui para la lengua bulgara. Aparte de un informe elaborado por Snezhana Salova
(2016) que presenta un cuadro global sobre lo que se ha hecho en el campo de analisis de
sentimiento, la inica aportacion verdadera que hemos encontrado para el bulgaro es el trabajo
de Boris Kraychev (2014; 2012) Extraccion y andlisis de opiniones y sentimiento de textos de
recursos en linea. Segun las propias palabras del autor, su trabajo consiste principalmente en
la creacion de un algoritmo de aprendizaje para la extraccion de opiniones en paginas web. Su
enfoque es claramente del primer tipo que citamos en este trabajo, el de aprendizaje
supervisado. Aparte del algoritmo el autor sugiere un método de elaboracion de 1éxicos
tematicos de palabras con polaridad emocional a través de las relaciones sinonimicas en
Wordnet y también realiza una investigacion sobre la carga emocional de los adjetivos en
bulgaro posicionandolos en ejes, construidos a base de grupos de palabras frecuentemente
usadas y seleccionadas manualmente. Define como uno de sus objetivos «construir un
clasificador automatico de las palabras en bulgaro, cuyo resultado serd un valor numérico de
su polaridad» (p.8). No obstante, sin que sea esperado, en un momento Kraychev comparte
que «dada la escasez de opiniones en la web en bulgaro, su trabajo analiza opiniones en
inglés» (p.7), por lo cual a pesar de su trabajo sobre la clasificacion de los adjetivos bulgaros,
no vemos una aplicacion practica de su modelo de analisis de sentimiento para textos en la
lengua de interés. Al final del informe el autor sefala que «la aplicacion practica de los
modelos expuestos es realizada a través de la construccion de un instrumento en linea para el

analisis de opiniones» (p.30) accesible siguiendo el siguiente enlace: http://rankur.com.

Visitando la pagina nos damos cuenta de que la herramienta puede analizar textos en inglés,
aleman, francés, espafiol, catalan, holandés, italiano, polaco y ruso, pero no bl’llgar03. De esta
manera, aunque apreciamos las aportaciones del autor, registramos una carencia de los

modelos disefiados para el andlisis de sentimiento automatizado para la lengua bulgara.

3 https://rankur.com/features.html
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3. Fundamentacion metodologica

En este apartado vamos a exponer cuales han sido los pasos que hemos dado para construir un
modelo de analisis de sentimiento para la lengua bulgara. Como explicaremos mas adelante,
hemos escogido trabajar sobre la creacion de un modelo no supervisado, basado en un
diccionario construido manualmente. En el punto 3.1 describimos el proceso de construccion
de un léxico, dando mas informacion sobre las fuentes que hemos usado para este fin en los
puntos 3.1.1., 3.1.2. y 3.1.3. Los datos sobre el diccionario definitivo se pueden encontrar en
el punto 3.1.4. Después, en el punto 3.2, tratamos el proceso de construccion de un modelo no
supervisado, presentando un prototipo para este tipo de sistemas en el punto 3.2.1. y
especificando las herramientas que hemos usado para la creacion de nuestro programa en
concreto. Presentamos mas informacion sobre estas herramientas en los puntos 3.2.2.1. y
3.2.2.2. Finalmente, en el punto 3.3 damos indicaciones sobre el acceso a nuestro modelo y

sobre la manera de usarlo.

3.1. Proceso de construccion del léxico

A diferencia de Kraychev (2014; 2012), en este trabajo hemos optado por trabajar sobre un
modelo no supervisado, basado en un 1éxico creado exclusivamente para la lengua bulgara
con la hipotesis de que su rendimiento va a ser relativamente alto incluso para dominios
desconocidos. Ademas consideramos que la escasez de corpus etiquetados manualmente para
el bulgaro dificulta el entrenamiento de modelos de algoritmos supervisados, por lo cual
nuestro trabajo podria servir incluso para modelos de otro tipo diferente del que hemos
escogido nosotros. Después de haber consultado la literatura existente sobre el tema y dado el
tamafo reducido de este trabajo, hemos encontrado oportuno construir el 1éxico de manera
manual, aunque, eso si, buscando una mayor cobertura gracias a la extraccion de informacion
de tres fuentes diferentes y con distintas caracteristicas, a las que nos referiremos de aqui en
adelante como Fuente 1, Fuente 2 y Fuente 3. A partir de ellas hemos generado tres tablas, en
las que hemos extraido todas las palabras que segin nuestra opinidon subjetiva poseen una
orientacion semantica®, marcando su categoria gramatical® (sustantivo, verbo, adjetivo, etc.) y
asignandoles uno de dos valores cualitativos posibles: positivo/negativo. Al final hemos

sumado todas las palabras registradas en un solo diccionario®, donde hemos incluido solo sus

* Como veremos més adelante en el caso de las Fuentes 2 y 3 se trata de una orientacidon semantica previa,
mientras que en la Fuente 1 hemos seleccionado palabras relevantes a un determinado contexto.

® Otra denominacion: categoria morfosintactica, segin la gramatica tradicional.

® Muchas de las palabras has sido encontradas en més que una fuente y a veces méas que una vez en una sola
fuente. No obstante han sido registradas una tnica vez en el diccionario.
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lemas. A continuacion explicamos en detalle el proceso de extraccion de palabras de cada una

de las tres fuentes.

3.1.1. Fuente 1

La primera fuente a la que hemos recorrido es el forum BG-MAM MA’. Es uno de los forums
bulgaros mas populares en el pais — segiin datos de finales del afio 2008 (Yordanov) de hecho
es el forum méas grande con mas que 8.5 millones de opiniones publicadas y 85 mil usuarios
registrados. Segun un ranking del afio 2015 de las 100 paginas web mas visitadas en Bulgaria
ocupa el numero 27 (E-vestnik). El auditorio del forum son principalmente mujeres bulgaras
madres, no obstante cualquier persona independientemente de su sexo puede crear un perfil,
opinar y ser bien recibida. Hemos escogido el forum sobre todo por la variedad de dominios
que presenta: Salud, Belleza, Embarazo y parto, Nifios, Educacion, Padres, Hogar y familia,
Hobby, Compras, Tiempo libre, Organizaciones. Dentro de cada dominio hay multiples
grupos y dentro de cada grupo a menudo hay centenares de temas, algunos de los cuales con
centenares de comentarios. Profundizando en la bisqueda se pueden encontrar tanto temas
sobre cosmética, como temas relacionados con la compra de un coche o un teléfono mévil. No
obstante para nuestro trabajo hemos buscado temas que permiten opiniones de una polaridad
claramente marcada. Ha sido necesario tener este filtro dado que algunos temas que tratan
temas personales como las relaciones sentimentales son mucho mas complicados y no
siempre existe una postura definitiva que exprese una opinion positiva o negativa. Como
discute Freitas (2013) en su trabajo, «para que una frase sea considerada objetivo de anotacion
de opinidén, deberia, de alguna manera, responder a la pregunta hipotética “;Te gustd (esa
parte de) [X]?"» (p.1041), donde X en nuestro caso puede ser una pelicula, un libro, un

producto o incluso una persona.

Para que esta fuente pudiera aportar para la construccion del 1éxico definitivo, hemos
construido una especie de corpus anotado seleccionando un total de 513 comentarios con
polaridad expresada registrando todas las palabras con orientacion semantica relacionada con
la polaridad total de la(s) opinidon(es) expresada(s) en el comentario. Después hemos ordenado
estas palabras en una tabla segun su polaridad y categoria gramatical, conservando la forma,
pero también extrayendo el lema. Por ejemplo, para el comentario siguiente que es de un tema

en el cual se dan opiniones sobre una academia y sus profesores:

! www.bg-mamma.com
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Bwamooicno e! A3, obaue com 00801HaA, Oememo Cvbuo MHO20 5 Xapecea .)))

[Traduccion del balgaro: ;Es posible! Pero yo estoy contenta, al nifio también le gusta :)))]

hemos extraido las palabras oososna (contenta) y xapecsa (le gusta), y respectivamente las
hemos ordenado en las columnas “ADJ POS form” (adjetivo positivo — forma) y VERB POS
form (verbo positivo — forma) y hemos extraido sus lemas oosozen (contento) y
xapecsa,xapecéam (gustar) en otras columnas tituladas columnas “ADJ POS lemma”

(adjetivo positivo — lema) y VERB POS lemma (verbo positivo — lema), respectivamente.

En cuanto a la extraccion de los lemas, hace falta dar cuenta sobre algunas caracteristicas
particulares de la lengua bulgara y més concretamente sobre los sustantivos, los adjeticos y
los verbos builgaros. Para los sustantivos hemos usado la forma en singular no actualizada,
dado que para expresar el numero y la actualizacion en balgaro se usan formas sintéticas, por
ejemplo tenemos: kwwa (casa) y kvwama (la casa); kvwu (casas) y xkvwume (las casas). Para
los adjetivos hemos extraido la forma en masculino, como pasa en el espafol. No obstante
hemos incluido algunas formas de superlativo, dado que, a diferencia del castellano, en
bulgaro estas son formas sintéticas. Por ejemplo: xyoas (bonito), no-xy6as (mas bonito) y
nati-xyoae (el mas bonito). Finalmente, para los verbos hemos usado la forma de la primera
persona en singular, puesto que no existe una forma en infinitivo y también hemos registrado
dos lemas ya que en bulgaro el aspecto es una categoria del verbo previa, que se da antes del
tiempo; estd contenida en el mismo verbo. Por eso algunos verbos poseen 2 formas: perfectiva

e imperfectiva. Por ejemplo: sm y s0a (1ra persona singular del verbo "comer”).

Es preciso comentar también que en los casos en los que hemos encontrado negacion como
por ejemplo expresiones del tipo «no gustar» 0 «no hay problema» hemos clasificado las
palabras segun su polaridad inherente (gustar — positivo; problema — negativo) y en la

columna de comentarios hemos marcado que la negacion cambia su polaridad.

Otro comentario breve que es conveniente notar es que hemos ignorado palabras con
polaridad relevante en el contexto dado, pero que poseen otras acepciones sin polaridad
ninguna en general. Un ejemplo es el verbo cmasam que tiene polaridad positiva cuando
significa estar bien/ no estar mal, pero también tiene una polaridad neutral cuando significa

levantarse o pasar/suceder.
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En la Tabla 3 y la Figura 1 se pueden apreciar los datos mas relevantes sobre la informacion
extraida de esta fuente. La tabla completa con todos los comentarios, los meta datos y alguna
informacion complementaria que no hemos usado para la creacion de nuestro Iéxico, pero que

se podria usar en trabajos futuros, se puede encontrar visitando el siguiente enlace®.

Tabla 3: datos estadisticos sobre la informacién léxica obtenida de Fuente 1

Polaridad Categoria Gramatical
ADJETIVOS VERBOS SUSTANTIVOS ADVERBIOS INTERJECCION
lemas | lemas | lemas lemas lemas | lemas lemas | lemas | lemas lemas
rep.* | tnicas | rep. unicas rep. unicas rep. unicas | ep. Ginicas
*%*
Positiva 658 166 252 59 76 43 74 28 1 1
Negativa 124 79 134 87 113 64 14 8 - -

Total: 535 lemas tnicas para incluir al 1éxico definitivo.

* Lemas repetidas: los nameros representan los lemas de todas las formas con polaridad que se han registrado en
los comentarios del corpus (incluso estas que se repiten).

** Lemas Uinicas: representan solo las valores Unicas. En otras palabras si una palabra aparece mas que una vez
en la tabla, la contamos solo una vez.

Figura 1: nimero de comentarios por tema en el corpus construido a partir de Fuente 1

Nimero de comentarios por tema

teatro

actividades deportivas para nifos

academia y sus profesores

restaurantes

marcas de teléfonos

reality show

libros electrénicos

compras online

juegos de misterio

juego de computador Sims2

aplicaciones usadas

la aplicacién Viber

bodas

marcas de lavavajillas
deporte - tarjeta de abono

producto para perder peso
depilacion

productos cosméticos

45

8https://github.com/gamallo/bulgarian_sentiment_analysis/blob/master/resources/bgmamma_metadatos.xlsx
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3.1.2. Fuente 2

La segunda fuente en la que hemos confiado ha sido el Corpus Nacional del Bulgaro®
desarrollado en el periodo 2001-2009 por colaboradores de los departamentos de lingiiistica
computacional y de lexicologia y lexicografia del Instituto de la Lengua Bulgara Prof.
Lyubomir Adreichin. Hacia el afio 2014 el ntcleo del corpus contiene unos 1,2 billones de
palabras10 y mas que 240 000 textos que estan divididos en 9 categorias. La categoria que mas
nos ha interesado a nosotros ha sido «ficcion'! — habla informaly, dado que el habla informal
y espontanea Se suele caracterizar por poseer mas subjetividad y mas a menudo permite la
expresion de sentimientos y opiniones. Aunque el sistema de acceso a los recursos y
herramientas del corpus no permite consultar y descargar el sub-corpus de textos
caracterizados como habla informal, si permite el acceso a todos los diccionarios de
frecuencias, que en realidad son listas de todas las palabras encontradas en cada una de las
categorias de textos. De esta manera hemos consultado el fichero creado para reflejar todas las
palabras (73 623) encontradas en la categoria de interés junto con su frecuencia absoluta que
varia entre 1 y 303 146. Para nuestros fines hemos decidido considerar solo las palabras con
frecuencia absoluta igual o mayor que 10, que equivalen a un total de 14 532 palabras. De
todas ellas hemos seleccionado manualmente™ solo las palabras que hemos considerado como
portadoras de una orientacion semantica previa y las hemos clasificado segun su polaridad
(positiva o negativa) y su categoria gramatical (adjetivo, verbo, sustantivo, adverbio o
interjeccion). De esta manera hemos extraido un total de 1272 lemas™®. En la Tabla 4 se

pueden apreciar algunos datos estadisticos sobre el resultado de extracciéon de palabras de

® http://dcl.bas.ba/bulnc/

0°E] corpus también incluye 47 corpora paralelos de un volumen de 4,2 billones de palabras.

1 |Lamentablemente el corpus no recoge un sub-corpus con registros de habla informal auténtica. También
tenemos que reconocer que segin nuestro juicio, aunque no tenemos una informacién confirmada, los textos
recogidos son subtitulos de peliculas extranjeras traducidas al bulgaro. Sacamos esta conclusion dado que hemos
encontrado algunos nombres de actores y actrices norteamericanos como Hathaway, Morgan, Freeman, De Niro,
Stiller, etc. En este sentido tenemos que reconocer que esta fuente puede sufrir la critica de no reflejar el estado
real de la lengua bulgara. Justamente por esa razén usamos un criterio triple para la creacion del 1éxico final,
incluyendo los comentarios del forum mencionado en el punto anterior.

2 Dado el tamafio reducido de los recursos para la realizacion de este trabajo, en el proceso de seleccion y
determinacion de la polaridad ha participado solo una persona, la autora del texto. Para obtener resultados mas
robustos y una mayor objetividad, seria conveniente delegar esta tarea a una comision que integre un nimero
mayor de «jueces» independientes.

3 En un principio todas las palabras del diccionario de frecuencias eran lemas, con algunas excepciones.
Siempre que hemos encontrado una forma, hemos considerado oportuno cambiarla y poner el lema respectivo.
También es preciso subrayar que a esta lista se han incorporado algunas palabras mal escritas, como por ejemplo
onacmuo (en vez de onacro), y6aso (en vez de xybaso), mowennux (en vez de mowenux). Hemos decido
dejarlas, dado que no todos los comentarios en internet siempre tienen una ortografia excelente, lo cual no quita
importancia a su polaridad.
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interés de esta fuente. Para obtener mas informacion y consultar todas las palabras que hemos

recogido se puede visitar el siguiente enlace™.

Tabla 4: datos estadisticos sobre la informacion léxica obtenida de Fuente 2

Polaridad Categoria gramatical Suma
Adjetivos | Verbos | Sustantivos | Adverbios | Interje-
cciones
Positiva 276 86 159 50 1 572
Negativa 200 169 306 25 - 700
Total:
1272 lemas

3.1.3. Fuente 3

El tercer recurso que hemos usado para expandir y mejorar nuestro 1éxico final, ha sido el
léxico sugerido por Claudia Freitas (2013) para la lengua portuguesa. Como hemos sefialado
en la Tabla 1, podemos observar que en ¢l se recogen 256 adjetivos positivos, 121 adjetivos
negativos, 69 verbos positivos, 55 verbos negativos, 52 sustantivos positivos y 47 sustantivos
negativos. Nuestra metodologia en este caso ha consistido en la traduccion selectiva de la
mayor parte de las palabras sugeridas por Freitas y en la ampliacion de la lista obtenida a
través de la busqueda de sinonimos. La traduccion ha sido selectiva, puesto que no todas las
palabras que poseen una orientacion semantica previa en portugués lo hacen también para el
bulgaro, como por ejemplo el verbo «vibrar». Otra diferencia observada para las dos lenguas,
y que se ha tenido que tener en cuenta, es que en algunos casos para ciertas palabras en
portugués, como por ejemplo «perfecdo», que son sustantivos, no existen equivalentes de la
misma categoria gramatical en bulgaro. Eso en si es un problema facilmente superable si
pensamos que este sustantivo precisamente suele aparecer como parte de la expresion «a
perfecdo». Aunque en este caso hemos mantenido las 6 categorias sugeridas por Freitas, si
hubiéramos afiadido dos mas para los adverbios positivos y negativos respectivamente,
ibamos a encontrar muy facilmente el equivalente a esa expresion que podria ser

«tephekTHON «Oe3ympedeHO»/ «HacaTHOY.

En cuanto a la herramienta que hemos usado para encontrar sindnimos de la lista de palabras

traducidas, esta ha sido el diccionario de la lengua btlgara Chitanka'® (Yumanxa)™® que existe

 https://github.com/gamallo/bulgarian_sentiment_analysis/blob/master/resources/Source2.xlsx

' https://rechnik.chitanka.info/

18 Dato curioso: la chitanka es un manual con textos recogidos que se usa en el primer afio en el colegio en
Bulgaria, para que los nifios aprendan a leer.
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desde el afio 2010. Su base de sinénimos ha sido desarrollada en colaboracion con el proyecto
bl Oguc (BG Office; Radnev, 2000-2004), cuyo objetivo es crear un programa de
mantenimiento de la lengua bulgara para productos con cddigo libre abierto como
OpenOffice.org, aspell, ispell, Mozilla y otros. Expandiendo a nuestra lista con los sindnimos
encontrados y manualmente seleccionados, en definitiva, hemos obtenido un ntimero total de
1703 lemas, clasificados segun su polaridad y categoria gramatical como se puede apreciar en

la Tabla 5. Todos los datos y la lista de palabras se pueden descargar a través del siguiente

enlace®.
Tabla 5: datos estadisticos sobre la informacion léxical obtenida de Fuente 3
Polaridad Categoria gramatical Suma
Adjetivos Verbos Sustantivos
positiva 382 156 251 789
negativa 363 248 303 914
Total: 1703 lemas

3.1.4. Léxico definitivo

De esta manera, usando la informacion 1éxica extraida de las tres fuentes sefnaladas arriba,
construimos nuestro léxico final. Muchos de los lemas que hemos encontrado previamente
han coincidido en los 3 recursos, por lo cual los hemos contado solo una vez. Asi, al final, el
diccionario contiene 2695 lemas en orden alfabético. La informacion estadistica sobre la
polaridad y las categorias gramaticales se puede consultar en el Figura 2. El diccionario

completo con todas las palabras recogidas se puede consultar en el Anexo 1.

Figura 2: informacion estadistica sobre el diccionario definitivo

Informacion estadistica sobre el diccionario

m ADJ POS (Total: 580)

2% m ADJ NEG (Total: 485)

1% ® VERBO POS (Total: 234)

® VERBO NEG (Total: 385)

® SUST POS (Total: 380)

® SUST NEG (Total: 557)
ADV POS (Total: 49)
ADV NEG (Total: 25)

7 https://github.com/gamallo/bulgarian_sentiment_analysis/blob/master/resources/Source3.xlsx
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3.2. Proceso de construccion del modelo de analisis de sentimiento
3.2.1. Prototipo del modelo

Tener el diccionario definitivo es solo un primer paso en nuestro camino hacia la creacion de
un analizador de sentimiento para la lengua bulgara. Una vez superada esta etapa, es necesario
pensar en un proceso automatizado que utilice el diccionario construido para poder definir la
polaridad de textos desconocidos, clasificandolos como positivos 0 negativos. Para ello
nuestro sistema tiene que incorporar dos modulos claves: un etiquetador morfolégico (PoS™
tagger) y un clasificador. La finalidad del etiquetador es atribuir a cada forma encontrada su
lema, su categoria morfosintactica e informacién morfoldgica. Para este modelo solo se
tomara en cuenta ¢l lema, dada la informacion de entrada que necesita el segundo modulo, el
clasificador. Para cada texto de entrada, este es capaz de buscar formas que coincidan con los
lemas en el diccionario. Cada vez que detecta una correspondencia tiene que asignar una
polaridad a la forma encontrada usando la informacion que contiene el diccionario. Aparte de
anotar las palabras encontradas como positivas o negativas, el clasificador tiene que ser capaz
de calcular la polaridad global sumando todas las polaridades locales encontradas vy
calculando cudl prevalece. En el caso de que no encuentre ninguna palabra con orientacion
semantica o si el nimero de palabras positivas y negativas coincide, el clasificador deberia ser

capaz de clasificar el texto de entrada como neutral.

Asi, el prototipo de nuestro programa tiene la arquitectura que se puede apreciar en la
Figura 3. Primero se necesita un texto de entrada que queremos analizar. Este texto pasa por
el etiquetador morfosintactico que lo devuelve anotado con informacién sobre lemas,
categorias morfosintacticas e informacion morfologica. Asi el texto de entrada, ya anotado,
esta listo para entrar el segundo modulo — el clasificador. Como explicamos arriba, este
detecta los lemas que coinciden con la lista de lemas en nuestro diccionario, les asigna una
polaridad y después calcula la polaridad global del texto, que puede ser positiva, negativa o

neutral.

8 poS — las siglas de Part of Speech
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Figura 3: Estructura del programa de analisis de sentimiento para el bulgaro

Texto de Texto de salida
entrada clasificado (+/-/0)

Clasificador

Etiquetador Z ; \
Texto
anotado
Diccionario

3.2.2. Herramientas usadas

Debido a las limitaciones de los conocimientos computacionales de la autora y a la extension
reducida de este trabajo, en vez de crear un etiquetador morfologico y un clasificador propios,
se ha obtenido el acceso a dos herramientas de este tipo ya existentes que, con la ayuda del
tutor de este trabajo Pablo Gamallo, se han puesto a funcionar juntas integradas en un
prototipo a libre disposicion en el repositorio de codigo abierto Github®™. A continuacién

ofrecemos una breve descripcion de ambas herramientas.

3.2.2.1. Etiquetador morfolégico: TreeTagger

El etiquetador TreeTagger es una herramienta para la anotacion de textos con informacion
sobre categorias verbales y lemas. Ha sido desarrollado por Helmut Schmid (1994,1995) en el
Instituto de Lingtistica Computacional de la Universidad de Shuttgart. Por ahora funciona
para 23 lenguas, entre las cuales el bulgaro. Para obtener més informacion sobre la

herramienta y para descargarla se puede visitar la pagina web respectiva®’. Dado su tipo de

19 https://github.com/gamallo/bulgarian_sentiment_analysis
20 http://www.cis.uni-muenchen.de/~schmid/tools/TreeTagger/
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licencia, el software de TreeTagger se puede acceder de forma gratuita con tal de que su uso

, . . . . ., 21
esté relacionado con fines educativos o de investigacion.

Deberiamos dar cuenta de que en el proceso de trabajo hemos encontrado otra herramienta
similar desarrollada para el bulgaro llamada /' pamamurxa (Gramatica) y desarrollada por el
mismo grupo bI" Oguc (BG Office; Radnev, 2000-2004), mencionado anteriormente. Puesto
que el Tree-Tagger es mas conocido y mas usado para sistemas de este tipo, para este trabajo
hemos confiado en él. No obstante, como una tarea futura, se podria investigar mas sobre la
herramienta de los autores bulgaros y ensayar una version de nuestro sistema usandola en vez
del etiquetador de Schmid. El I pamamuxa es de codigo libre por lo cual se puede descargar y

modificar. Es accesible e través del siguiente enlace?.

3.2.2.2. Clasificador: Classif

Esta herramienta llamada Classif es desarrollada por el Centro Singular de Investigacion en
Tecnologias de la Informacion, en Santiago de Compostela, Espana. Es un clasificador muy
basico que solo cuenta el numero de lemas positivos o negativos del texto de entrada
consultando un diccionario de polaridades. Esta escrito en el lenguaje Perl?®. Es de codigo

abierto y se puede acceder a través del repositorio de software Github®.

3.3. Funcionamiento del programa y acceso

La manera en la que funciona el programa coincide con el proceso presentado en la Figura 3.
Los moédulos se aplican a un texto de entrada usando una serie de comandos en una linea de
comandos en tuberia, es decir, el resultado de un comando es la entrada del siguiente
comando. El software es desarrollado para ser usado con el sistema operativo Linux. Si esto
no es posible, se puede descargar el software Cygwin®, que es una coleccion de herramientas
desarrollada por Cygnus Solutions para proporcionar un comportamiento similar a los
sistemas Unix en Microsoft Windows. Como hemos mencionado anteriormente, también es

necesario tener instalado el lenguaje computacional Perl?.

2 http://www.cis.uni-muenchen.de/~schmid/tools/TreeTagger/Tagger-Licence
22 pgoffice.sourceforge.net/grammar/index.html

2 https://learn.perl.org/installing/unix_linux.html

24 https://github.com/gamallo/bulgarian_sentiment_analysis

2 https://www.cygwin.com/

%6 https://www.perl.org/
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Una vez cumplidos todos estos requisitos y disponiendo del clasificador y el etiquetador
mencionados arriba, y, por supuesto, del diccionario, el comando genérico que usamos para

analizar un texto es el siguiente:
echo tekcr | ./classif.sh

donde mexcm (texto) puede ser sustituido por cualquier texto o frase que queremos analizar
para determinar su polaridad. Por ejemplo podriamos escribir «mi hermano esta muy feliz» en

bulgaro, lo cual se veria asi:
echo Opar mu e mHoro mjactinus | ./classif.sh

El comando genérico, classif.sh, integra los dos moédulos clave, definidos anteriormente, que

estan contectados a través de la siguiente tuberia:

Jcmd/tree-tagger-bulgarian |./classif.perl ./resources/dico-bl.csv
Los textos se pueden introducir uno por uno, o en el caso de que se posean los conocimientos
necesarios, se puede construir un nuevo comando mas genérico que lea un fichero con un

corpus entero de textos calculando la polaridad de cada uno por separado y generando

informacion sobre el nimero de textos con polaridad positiva, negativa y neutral.
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4. Experimentacion
4.1. Construccion de un corpus de test

Para saber si el modelo que hemos desarrollado puede tener una aplicacion real, hemos
construido un corpus de test a partir de 300 mini-textos desconocidos provenientes de dos
fuentes que no habiamos usado para la construccion del 1éxico: la plataforma YouTube? y
otro forum bulgaro llamado Rozali®, que aunque no figure entre las paginas mas visitadas en
Bulgaria (E-vestnik, 2015), si recoge muchos dominios distintos, parecido al foérum
BgMamma. De la plataforma YouTube hemos recogido los 30 comentarios mas recientes (en
el momento cuando habiamos realizado la consulta, el 22 de junio de 2018) para tres
canciones relativamente nuevas en el mercado musical en Bulgaria: una, que recibié muchas
criticas y la desaprobacion de la sociedad debido a su contenido escandaloso e inapropiado,
otra, recibida bastante bien unanimemente, y una tercera, para las cuales hubo opiniones
mixtas. En el orden respectivo las canciones son Lucifer y Buddha de Suzanita & Kaskata
(2017), Yyowcou yemusku (Sonrisas ajenas) de ToTo N (2018) y Photoshop de Tita (2018).
Esta seleccion no esta vinculada a las preferencias musicales de la autora ni es una muestra
excelente del valor del mercado musical en Bulgaria — mas bien se ha intentado obtener
reacciones sobre canciones relativamente recientes y comentadas por la sociedad. El numero
de comentarios que hemos obtenido de esta manera es 90. Los restantes 210 comentarios de
nuestro corpus, fueron extraidos de 13 temas distintos del forum Rozali. Los datos estadisticos
sobre el nimero de comentarios por tema se pueden apreciar en la Figura 4, mientras que el
corpus completo se puede encontrar en las primeras dos columnas de la tabla en el Anexo 2.
Los metadatos sobre el origen de los comentarios se pueden descargar a través del siguiente

enlace?.

21 https://www.youtube.com/
28 https://forum.rozali.com/
*’https://github.com/gamallo/bulgarian_sentiment_analysis/blob/master/resources/corpus_test metadatos.xlsx
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Figura 4: nimero de comentarios por tema en el corpus de test

Numero de comentarios por tema

cancion 1

cancion 2

cancién 3

primer automovil

équé marca teléfono tiene la mejor calidad?
la limpieza de las playas

los oceanogréficos: ¢diversion o de tortura?
a favor o en contra de ser vegetariano
recomendar restaurantes buenos

marcas de colchdén

sistemas de calefaccion

pro o contra ser vegetariano

dejar de fumar

las cualidades de la estevia

recomendar médicos buenos

compras por internet

4.2. Instrucciones para leer los resultados

Ademas de los textos que componen en corpus de text, en el Anexo 2 también se pueden
apreciar datos sobre los resultados que devolvié nuestro modelo de andlisis de sentimiento
durante el experimento. En la columna llamada resultados del clasificador esta documentada
la informacion de salida que devuelve el programa. Como se puede esperar, esta informacion
en realidad es la evaluacion que se da sobre la polaridad de los textos de entrada. Aparte de
asignar una polaridad del texto entero, el programa indica qué palabras con orientacion
semantica ha encontrado dentro del texto para poder llegar a esa conclusion. Vamos a dar un
ejemplo para explicar como se deben leer los resultados. Para el comentario nimero 127 en la

tabla en el Anexo 2, el sistema ha devuelto la siguiente informacion:

POs:T0OBP|pos: THOOUM|POS:HEBEPOSATEH|pOS:CTPAXOTEH|pOS

La polaridad global se encuentra al final de la linea, en este caso es positiva (pos). A su
izquierda se pueden apreciar todos los casos de coincidencia que el programa ha podido
detectar comparando las palabras lematizadas del texto de entrada con las que componen el

diccionario de palabras con polaridad para el btlgaro. En este caso ha encontrado las palabras
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006wp (bueno), zrobum (favorito), neseposimen (increible) y cmpaxomen (maravilloso) que
son de polaridad positiva, como estd marcado a la izquierda de cada una de las palabras
«pos:». De hecho aqui ha sido facil calcular la polaridad global dado que todas las palabras
encontradas poseen la misma orientacion semantica. En los textos donde se han encontrado
palabras de ambas polaridades (positiva o negativa), el sistema ha asignado como polaridad

global la que prevalece como en el caso del comentario nimero 161:
neg:onaceH|neg: TeKbK|pOS: MOPUB|POS: KellaHUE|pOS: KECMET|POS

Aqui hay 3 palabras positivas encontradas —nopue (impulso), sceranue (deseo) y kvcmem
(suerte)— vy solo dos negativas —onacen (peligroso) y meorcwvk (pesado)— por lo cual la
polaridad global es positiva. Y en los casos donde el nimero de palabras positivas y negativas
coincide, o donde no se ha encontrado ninguna palabra que coincida con las palabras en el
diccionario, se ha asignado la etiqueta de polaridad neutral (neu). Como ejemplos de ambos
casos podemos dar los resultados para los comentarios namero 191 y 5, respectivamente,

donde 6okayx significa «basura» y npuemaus, «aceptabley:

nim. 191: neg:00KITYK|pOos:MpUeMITUB[neu

nam.5: neu

4.3. Precision del programa — evaluacion cuantitativa

En el Anexo 2 todavia queda informacion que no hemos explicado. Nos referimos a la ultima
columna llamada acierto para la cual existen 2 valores posibles: TRUE (verdadero) y FALSE
(falso). En otras palabras, es una informacion que nos permite saber Si el programa ha
acertado y ha conseguido asignar la polaridad correcta a cada texto. Esta la hemos marcado en
la columna polaridad real. Si la evaluacion subjetiva de la autora y el calculo automatico del

programa coinciden, hemos marcado TRUE, y en el caso de que no, FALSE.

A partir de esta informacion podemos sacar conclusiones estadisticas relacionadas con la
precision del programa. Observamos que ha acertado 169 veces para el total de 300 textos de
entrada, lo cual significa un 56% de precision. El acierto sobre solo los textos positivos es
71% y sobre los negativos, 57%. Donde el sistema muestra una mayor debilidad, es en el caso
de los textos neutros, con un 38% de precision, lo cual es de esperar puesto que es necesario

disponer de mas conocimiento pragmatico para lidiar con estos casos.
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4.4, Comparacion con otros programas

Para poder evaluar el rendimiento cuantitativo de nuestro modelo, hemos considerado
oportuno comparar su precision con la de otros sistemas de anélisis de sentimiento. Dado que,
como observamos anteriormente, no hemos registrado la existencia de modelos similares para
la lengua bulgara, hemos optado por establecer un paralelo entre nuestro sistema y otros 18
sobre el espafiol. Se trata de sistemas desarrollados por los participantes en la sexta edicion
del Taller de Analisis de Sentimiento en la SEPLN en el ano 2017, conocido como TASS
2017 (Martinez-Camara et al., 2017). El objetivo principal de este taller es incentivar la
investigacion y el desarrollo de recursos, técnicas, algoritmos y herramientas para tareas
relacionadas con el andlisis de sentimiento en espafiol. Por esa misma razon una de las dos
tareas propuestas a los participantes en la edicion 2017 ha sido «clasificacion de polaridad a
nivel texto». Aparte de reusar varios conjuntos de datos de ediciones anteriores del taller, para
esta nueva edicion Se construyd un conjunto de datos nuevo llamado Inter-Tass, que, a
diferencia de nuestro corpus de test, incluia mas de 2000 textos anotados con una de cuatro
etiquetas posibles: POSITIVE (positiva), NEGATIVE (negativa), NEUTRAL (neutral) y
NONE (ninguna). A diferencia de nuestro enfoque, se distingue entre textos sin polaridad u
objetivos (NONE) y textos con polaridad o subjetivos pero donde no prevalece ninguna:
NEUTRAL. En nuestra evaluacion, sin embargo, hemos simplificado la tarea anotando como

neutrales estos dos tipos de texto.

La mayoria de los sistemas presentados en el TASS 2017 son basados en el uso de técnicas de
aprendizaje de maquina. En la Tabla 6 se pueden apreciar los nombres de los sistemas®, sus
autores, y sobre todo, su precision®’. Ahi vemos que el sistema con peor resultado tiene unos
40% de precision, mientras el sistema con el mejor resultado, 72%. Aunque se trata de
sistemas para distintas lenguas y que cumplen distintos criterios, podriamos hacer una
comparacion aproximada y concluir que nuestro sistema con precision de 56% ha tenido un

rendimiento satisfactorio a pesar de sus limitaciones.

% Para obtener més informacion sobre sus caracteristicas particulares, consultese el informe sobre el evento.
(Martinez-Camara et al., 2017; 2018)
%! Para leer la precision en términos de porcentaje, hay que multiplicar los niimeros en la tabla por 100. Asi,
0.645, por ejemplo, equivale a 64.5%.
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Tabla 6: precision de los sistemas de analisis de sentimiento participadores en el TASS 2017

Autores Sistema Precision
Moctezuma et al. (2017). Universidad Panamericana, | INGEOTEC-evodag_003 0.645
Meéxico.

Cer6on-Guzman (2017). Santiago de Cali, Colombia. jacerong-run-1 0.706
Cer6on-Guzman (2017). Santiago de Cali, Colombia. jacerong-tass_2016-run_3 0.705
Hurtado, Pla y Gonzalez (2017). Universidad ELIRF-UPV-run2 0.659
Politécnica de Valencia.

Hurtado, Pla y Gonzalez (2017). Universidad ELiRF-UPV-run3 0.725
Politécnica de Valencia.

Rosa et al. (2017). Universidad de la Republica de RETUYT-svm_cnn 0.674
Montevideo, Uruguay.

Ceron-Guzman (2017). Santiago de Cali, Colombia. jecorng-run-2 0.701
Hurtado, Pla y Gonzalez (2017). Universidad ELIRF-UPV-runl 0.666
Politécnica de Valencia.

Rosa et al. (2017). Universidad de la Republica de RETUYT-cnn 0.638
Montevideo, Uruguay.

Rosa et al. (2017). Universidad de la Republica de RETUYT-cnn3 0.654
Montevideo, Uruguay.

Moreno-Ortiz y Pérez-Hernandez (2017). Universidad | tecnolengua-run2 0.657
de Malaga, Espana.

Moreno-Ortiz y Pérez-Hernandez (2017). Universidad | tecnolengua-final 0.632
de Malaga, Espana.

Moreno-Ortiz y Pérez-Hernandez (2017). Universidad | tecnolengua- 0.652
de Malaga, Espana. 531F1 no_ngrams

Moctezuma et al. (2017). Universidad Panamericana, | INGEOTEC-evodag_001 0.514
México.

Navas-Loro y Rodriguez-Doncel (2017). Universidad | OEG-victor2 0.469
Politécnica de Madrid, Espaiia.

Moctezuma et al. (2017). Universidad Panamericana, | INGEOTEC-evodag_002 0.449
México.

Navas-Loro y Rodriguez-Doncel (2017). Universidad | OEG-laOEG 0.407
Politécnica de Madrid, Espaiia.

Araque et al. (2017). Universidad Politécnica de GSI-64sent99ally 0.434

Madrid, Espaiia.
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5. Evaluacion cualitativa

En el apartado anterior hemos calculado de forma cuantitativa la precision de nuestro modelo
de analisis de sentimiento. No obstante, con el fin de hacer una evaluacion cualitativa mas
profunda, hemos considerado conveniente repasar los resultados del clasificador de forma
manual y aplicar nuestro conocimiento pragmatico como seres humanos —portadores y
usuarios del lenguaje natural—. Por un lado, hemos investigado los casos donde el clasificador
no ha logrado acertar la polaridad correcta y hemos buscado maneras de evitar estos errores
en el futuro. Por otro lado, en los casos donde la polaridad de salida del modelo ha sido
correcta, hemos buscado cuantas veces el sistema ha podido encontrar la polaridad del texto
de entrada basandose verdaderamente en los «conocimientos» con los que lo hemos equipado,
y cuantas veces, en cambio, ha acertado «por suerte». Ademas, hemos averiguado si el
programa ha logrado siempre detectar las palabras que incorporan nuestro diccionario y
también si en los textos de entrada del corpus de test hay palabras que no hemos incluido en
nuestra lista de lemas, pero que si merecen estar alli. A base de toda la informacion obtenida,

vamos a sugerir mejoras futuras para nuestro modelo.

Hemos organizado este punto de la siguiente manera: en la sub-seccion 5.1. presentamos una
breve descripcion de la metodologia que hemos seguido para la evaluacion cualitativa; en la
seccion 5.2. definimos una serie de problemas repetitivos, que hemos ido observando durante
el analisis cualitativo, Y que debilitan el rendimiento de nuestro modelo, por lo cual también
sugerimos una serie de soluciones que podrian lidiar con ellos; finalmente, en el 5.3,
afiadimos varias ideas mas sobre posibles mejoras, que hemos observado en otros modelos

similares al nuestro.
5.1. Metodologia usada para el analisis cualitativo

La metodologia que hemos seguido para este tipo de anélisis ha sido bastante sencilla. Hemos
creado una tabla® similar al corpus de test pero con informacidon adicional. Aparte de las
columnas ya existentes —Texto, Polaridad real, Resultados del clasificador y Precision—,
hemos afiadido 6 columnas mas en las cuales hemos apuntado nuestras observaciones de una
manera organizada, lo cual nos ha ayudado a identificar los problemas claves en el
funcionamiento de nuestro programa y asi pensar en posibles mejoras futuras. A continuacion

se puede consultar el contenido de cada una de las 6 columnas adicionales:

%2 https://github.com/gamallo/bulgarian_sentiment_analysis/blob/master/resources/resultados_ev_cualitativa.xIsx
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e  Detecta todas las palabras en el diccionario? — En esta columna marcamos si
durante el proceso de analisis de sentimiento se han encontrado correctamente todas
las palabras en el texto de entrada cuyos lemas coinciden con los lemas recogidos en
nuestro diccionario. Los valores posibles aqui son yes (si) y no (no). En el caso de no,
siempre hemos especificado qué palabras se han omitido.

e /Hay palabras que no hemos incluido en el diccionario? — Como es de suponer, lo
que marcamos en esa columna son las palabras que aparecen en los textos del corpus
de test que poseen una polaridad relevante que ayudaria a acertar la polaridad del
texto de entrada respectivo, pero que no estan incluidas en nuestro diccionario. Como
veremos mas adelante, algunas de ellas si merecen ser agregadas a nuestra lista de
lemas. No obstante este no es el caso para todas, por razones relacionadas con la
multiplicidad de acepciones que pueden poseer algunas de ellas.

e JHa acertado por suerte? — Para rellenar esta columna hemos mirado solo los casos
donde el sistema ha asignado la polaridad correcta al texto de entrada. En el caso de
que ha acertado basandose en la informacién con la que ha sido construido, hemos
puesto como valor no (no), mientras que en los casos cuando consideramos que la
salida ha sido correcta por casualidad, el valor yes (si). En un principio para todos los

textos con polaridad real®®

neutral hemos puesto que su polaridad se ha acertado por
suerte, puesto que muchas veces en los textos donde no hay subjetividad, o si la hay
sin que esté claro si es positiva o negativa, (los dos casos que hemos etiquetado como
textos neutrales), no deja de haber palabras con orientacién semantica. Y como ya lo
hemos especificado, las tnicas veces cuando el sistema puede clasificar un texto
como neutral es si no encuentra ninguna palabra con orientacion semantica, 0 Si el
namero de palabras positivas y negativas es igual — consideramos que a diferencia de
los textos con polaridad positiva o polaridad negativa donde suelen prevalecer mas
palabras de una de las dos polaridades, en este caso la suerte tiene un papel mas
grande. Aun asi, ha habido otros casos de textos con polaridad real positiva o negativa
que también se ha acertado por casualidad, como veremos mas adelante.

e ,Por qué no ha reconocido la polaridad?/ Problemas registrados— En esta columna,
como se puede deducir de su nombre, hemos intentado explicar brevemente a qué se

debe el fallo del sistema, haciendo un analisis del texto de entrada y de los resultados

del etiquetador morfologico y del clasificador. Ademas de esto, hemos marcado todos

% La polaridad asignada manualmente por la autora del trabajo.
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los problemas relacionados con el funcionamiento de nuestro modelo que hemos
encontrado con el fin de poder introducir mejoras en el futuro.

e Reglas que ayudarian a mejorar el sistema — En esta columna hemos ido anotando
brevemente ideas sobre reglas morfosintacticas que podriamos desarrollar con el fin
de enriquecer nuestro modelo y hacerlo més funcional.

e Comentarios adicionales — Aqui hemos dejado espacio para cualquier comentario
adicional y relevante a los hechos observados durante el analisis cualitativo de los

resultados demostrados por el clasificador.

5.2. Problemas principales en el funcionamiento del modelo y posibles soluciones

Si miramos cuantas valores yes hay en la columna ;Ha acertado por suerte? de la tabla
mencionada en el punto anterior, descubriremos que en todas las veces que el analizador ha
acertado la polaridad real del texto de entrada, —que son 169—, 59 de ellos han sido por
casualidad. En este sentido podriamos juzgar que en realidad la precision del programa que
hemos sefalado antes no es correcta y que de hecho el sistema tiene un rendimiento mucho
mas bajo: a base de este nuevo tipo de informacidon deberiamos asignarle una precision de
36%, en vez de los 56% calculados anteriormente. Justamente por esta razon es importante
analizar los textos uno por uno, notar cuales son los problemas principales, categorizarlos,
presentarlos y comentar como se podrian evitar. Algunos de ellos han sidos recurrentes tanto
para los casos donde se ha acertado la polaridad real, como para los casos donde esto no se ha
logrado. En algunos casos, también se ha observado una combinacion de varios problemas
actuando a la vez; de hecho muchos de estos problemas estan interrelacionados. Hemos ido

seleccionando ejemplos para cada «fenomeno» para facilitar la comprension.

5.2.1. Detectar los lemas con orientacion semantica

Como hemos recalcado ya varias veces, nuestro modelo de analisis de sentimiento cuenta con
un método donde las palabras del texto de entrada se procesan por separado y si se descubre
que alguna de ellas coincide con una de las palabras en el diccionario creado para el modelo
se le asigna la polaridad respectiva. En teoria parece ser un procedimiento bastante sencillo
donde no se deberian esperar problemas. No obstante, en realidad, esto no es asi. Después del
analisis cualitativo que hemos realizado, comprobamos que, en algunos casos, el sistema no
detecta algunas palabras en el texto de entrada, aunque estas si tienen su lema correspondiente
en el diccionario. En otros casos aparecen palabras con polaridad que es relevante para
calcular la polaridad global del texto, pero que lamentablemente no hemos incluido en el
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diccionario, por lo cual se pierde informacion valiosa. Ademas, también ocurre que el modelo
detecta palabras que estan presentes en el diccionario de polaridades, pero que en el texto de
entrada dado no expresan polaridad. Finalmente, incluso hay casos donde hay lemas en
lenguas extranjeras. A continuacion miramos cada uno de estos cuatro casos con mas

detenimiento.

5.2.1.1. El sistema no detecta las palabras con lemas correspondientes en el diccionario

Hemos observado este problema en 73 de los 300 textos del corpus de test en algunos de los
cuales hay mas que una palabra que no se ha detectado. El total de las palabras con lemas
correspondientes en el diccionario que tuvieron que ser detectados, pero que no lo fueron, es
88. Este es un problema bastante grave, puesto que en muchos casos esta ha sido la unica
razon por la cual la polaridad no se ha adivinado correctamente como por ejemplo en el caso
del comentario décimo «ua meH mu xapeca» (a mi me gusta donde «xapecsa» significa
gusta). El verbo «xapecBam» esta en el diccionario, no obstante en este caso el sistema no lo

ha detectado y ha asignado una polaridad neutral al texto de entrada. Lo mismo pasa en el

donde no se ha detectado «sxa» por lo cual en vez de asignar una polaridad positiva, el texto
de entrada se ha considerado como neutral. Estos dos casos, como otros, son extrafios, puesto
que en otros textos de entrada que contienen las mismas palabras el sistema si ha detectado
los lemas respectivos. Por ejemplo para el comentario 22 «Ta3u necen e mHOTO sika 1 Ha MeH
MU ¢ mobumMay (Esta cancion es muy chula A mi también me es favorita) que es muy similar
al comentario 14, si se ha detectado «ixa». Y en el comentario 278° «lllo Ge, MosT cH €
ekctpa. :lol: JloBosen cbM. :lol: Ha Teb xakBo He Th xapecBa B cmapTdouute? :roll:» (Como
asi, el mio estd genial. Estoy contento. ;Qué es lo que no te gusta a ti de los smart-phones?),

si se ha detectado «xapecBay, a diferencia del comentario nimero 14.

Se trata, probablemente, de un problema del etiquetador morfologico que hemos usado, por lo
cual seria conveniente buscar otras alternativas y avergiuar si el modelo mejora o empeora.
También se puede intentar mejorar el propio Tree-Tagger, enviando un informe a su autor o a
los responsables del entrenamiento del modelo para el bulgaro. Sin embargo, podria ser un
problema de codificacion del texto de entrada, ya que los caracteres cirilicos del bulgaro dan

lugar a mas problemas de procesamiento que los caracteres latinos.
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5.2.1.2. Palabras que no tienen lemas correspondientes en el diccionario

Como hemos sefialado mas arriba, también hay casos en los que el sistema no ha detectado

ciertas palabras con polaridad relevante, simplemente porque no las ha encontrado en el

diccionario de polaridades. Se trata de 97 formas, algunas de las cuales se repiten. Las hemos

considerado cuidadosamente y hemos ido descartando algunas que poseen mas que una

acepcion por lo cual es dificil incluirlas en el diccionario de polaridades. Estas se pueden

apreciar en la Tabla 7 que da informacion sobre el texto de entrada del que provienen, sobre

su significado en el contexto dado, y finalmente sobre otra acepcion frecuente de la misma

palabra que se caracteriza por no tener polaridad, por lo cual no la podemos usar:

Tabla 7: palabras detectadas que no pueden formar parte del diccionario

Palabra Texto(s) Significado para Otras acepciones posibles
Forma Lema de proce- este contexto
dencia
e0a, Oax eba, ebaBam | 1,7, 11, Una especie de Puede usarse también como
201 interjeccion interjeccion positiva, de forma similar
negativa similar a a "hostia’.
‘joder’.
OpyrainHa, Opyranen | 17,74 ‘Brutal” en el ‘Brutal” puede tener significado
opyTaneH sentido positivo. negativo.
H3JI0KHU, u3laram, 23 "Hacer el ridiculo”. | "Ensefiar algo” - no tiene polaridad.
H3JI0KNIIA H3JI0Ka
cTaBa cTaBaM 31, 146, "Estar bien’; 'no "Levantarse’. La forma cmasa Se
156, 216 estar mal’. puede confundir también con el
sustantivo bulgaro que significa
“articulacion” (anatom.).
Kaca KJac 42 "Clase’; "categoria’. | Un grupo de alumnos en el colegio.
Hal Hail 55 "El/la/lo mejor”. Como hemos explicado mas arriba en
el trabajo, naii es una particula que se
usa para formar el grado superlativo:
por ejemplo uaii-xy6asusm (el mas
bonito), pero también naii-eposnusm
(el méas feo). Solo en el caso cuando
se usa solo la particula se puede
considerar independientemente. El
problema es que a veces la gente
suele escribir esas formas sintéticas
sin el guion, por lo cual se puede
producir confusion.
MauKan MaykKaM 61 "‘Dale’; "sigue "Machucar’, “aplastar’. Puede no
asi’; eres brutal’. tener polaridad ninguna, o polaridad
negativa.
KbPTH KbPTS 64, 82 "Ser brutal". ‘Reventar’. Puede no tener polaridad
ninguna, o polaridad negativa.
CKBIIU CKBII 94,95y ‘Caro’ — sentido ‘Caro’ puede tener también un sentido
otros negativo. positivo. En bulgaro, también se
puede usar con el sentido de carifio”.
€BTUHHU eBTHH 97, 137, ‘Barato’ — sentido ‘Barato’ también puede tener un
etc. positivo. sentido negativo como sindénimo de

algo con mala calidad.
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PEIOBHO pPENOBHO 115 "Con frecuencia’, ‘a | Puede tener un sentido positivo si se
menudo’. usa en combinaci6n con los verbos
‘usar’ o ‘comprar’ por ejemplo, pero
también puede tener una polaridad
neutral en muchos otros casos.
Kapam Kapam 147 ‘Regafar’. "Hacer’, ‘conducir” - que no tienen
polaridad.
3a 3a 168, 176 "A favor’ (antonimo | Puede significar la preposicion ‘para’.
de ‘en contra’).
CTYIICHO CTYICH 192 "Frio” en el sentido "Frio” también puede tener una
negativo. polaridad positiva o neutral.
€IMHCTBEH enuHctBen | 209 "Unico” en el "Unico’ puede tener una polaridad
sentido positivo. neutral.
CMelIeH CMeIIeH 231 "Gracioso” pero en "Gracioso’ puede tener una polaridad
el sentido negativo; | positiva.
algo que da risa por
ser absurdo.
€XEIHEBHO | eXemHeBHO | 232 "Cada dia’, "todos Puede tener un sentido positivo si se
los dias”. usa en combinacion con los verbos
‘usar’ o ‘comprar’ por ejemplo, pero
también puede tener una polaridad
neutral en muchos otros casos.
paboTen paboren | 282 "Util” - en realidad | "Laboral .
no tiene este
sentido, pero el
autor del texto lo ha
usado de esta
manera.
CITy4HX ciyda 283 "Acerté’, ‘tuve "Pasar’, “suceder’.
suerte” - sentido
positivo.

En cambio hemos seleccionado una serie de palabras que si merecen entrar en el diccionario

de polaridades. Corresponden con los siguientes lemas (constltese Tabla 8):

Tabla 8: lemas que pueden entrar en el diccionario

Adjetivos Verbos Sustantivos Adver- | Interjec-
bios ciones
Polaridad | Tom, uckpsim, or3uBuMB, | u3Keds, crapas XUT, HAMaJICHHE, Crapa- | eBaia
positiva | ©e3BpezneH, 6aroTBopeH, CIIELIMAJIHCT, TEJIHO
UKOHOMUUEH, H3YMEH, BHUMAaHHE,
cTapatesicH, ONTHMAJICH, 3HaHUE, XbC,
OPTOIEANYCH, COUICH, MPEYMCTBAHE,
MPECEH, KeJIe3eH, OIa3BaHe,
aJIeKBaTeH YHCTOTA
Polaridad | ps3bKk, KaHIIEpOTEHEH, n30cTaBaM, Oass, KeJIel,
negativa KaJIOpUYCH, U30bHBAM, U3IBH, M3KYCTBCHIIK,
MPOTHBOIIOKA3€EH, U30srBaM, JIUIIABaM, OTpOBa,
M3TOPMO3€H, TOKCHYEH, | JIMIA, W3HY[S, CTpajaM, | HEIOHOCHMOCT,
3aMbpCeH, TPAaBMHPAH, poIyKa MPUIIIBKA,
HEYOBEIIKUM, yJIaBEeH KOCOTIaI,
BPEIIHOCT,
THYCOTHSI, CKOT,
MPEB3EMKa,
arpecus
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Conviene destacar también que hay ciertas expresiones que contienen mas de una palabra y
que ayudarian a acertar correctamente la polaridad de los textos de entrada, no obstante, en

esta etapa del trabajo consideramos solo palabras separadas.

5.2.1.3. Palabras en lengua extranjera

En realidad aqui podemos destacar un unico ejemplo de nuestro corpus de test, que es el
comentario numero 80: Mosma mouna depunuyus e the best. (Mi definicion exacta es the
best). Aqui el clasificador ha adivinado correctamente la polaridad positiva, pero esto ha sido
por cuestiones de suerte, dado que aunque en bulgaro mouna (exacta) puede tener una
polaridad positiva, este no ha sido el caso. Si no hubiera sido por esta casualidad, el sistema
no habria podido extraer la informacion de la expresion inglesa the best. Aunque aqui ha sido
tan solo un ejemplo, consideramos que es importante pensar sobre esta cuestion, puesto que
en el internet se observa cada vez mas la presencia del multilingtiismo (Leppénen y Peuronen,
2012), y especialmente la presencia del inglés. Por eso no se debe descartar la idea de pensar
en una version de este modelo que pueda filtrar la(s) lengua(s) en el texto de entrada y en el
caso de que haya otra lengua detectada, distinta del bulgaro, enviar la informacion a otro
clasificador de la lengua detectada que esté conectado al clasificador para el bulgaro. Otra
posibilidad seria conectar el clasificador para el bulgaro con traductores automaticos que
procesen las partes del texto en lengua extranjera antes de que pasen por el clasificador.
Dando un paso mas alla, también se podria pensar en un sistema que pueda tratar los casos de
multigrafismo, puesto que a veces, y a pesar de lo mal visto que esta, los usuarios bulgaros de
la red escriben usando el alfabeto latino en vez del cirilico. No obstante, crear un analizador
que pueda procesar estos casos es dificil, puesto que no hay criterios establecidos sobre la
transliteracion y todos los usuarios transcriben a su manera los sonidos que no tienen
representacion en el alfabeto latino. Por ejemplo la letra bulgara "» " puede ser sustituida por

‘a” 0 u’, 'y’ se puede encontrar como ‘ts’, 'tz o ‘c’, etc.

5.2.1.4. Palabras con correspondencias en el diccionario pero sin polaridad relevante en
el texto de entrada concreto

Esta parte del analisis cualitativo revela quiza el mayor problema conceptual en el

funcionamiento de nuestro modelo. En 62 de los 300 textos de entrada se detectan palabras

% Son los comentarios con los siguientes niumeros: 80, 92, 96, 99, 104, 105, 110, 112, 118, 121, 129, 130, 137,
140, 141, 144, 150, 152, 153, 154, 156, 157, 158, 160, 165, 166, 167, 168, 169, 170, 172, 175, 176, 177, 182,
186, 190, 193, 194, 196, 218, 218, 220, 224, 226, 228, 231, 237, 241, 243, 253, 254, 255, 258, 260, 262, 274,
283, 286, 287, 289y 295
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que tienen correspondencias con el diccionario de polaridad, pero que en el caso concreto
analizado no expresan polaridad, debido al contexto en el que se encuentran. A continuacion

vamos a dar varios ejemplos para ilustrar mejor la complejidad del asunto.

Ejemplo 1: texto numero 168

He moea 0a kadca cve cueyprocm oanu cvm 3a uiy npomus. A3 camama okojo
3-4 200unu He 50sx meco-camo puba. Mecomo mu mupuwewe. ¥ Huwo He
Modicex Oa nanpass cpewsy mosa. [lobpe, ue nexapkama me pazobpa u me
noCcwv8emea 0a 3amecmeam mMecomo ¢ 60606u pacmenus.

Traduccion: No puedo decir con certeza si estoy a favor o en contra. Yo misma
no comia carne durante 3-4 arnos, solo pescado. La carne me olia mal. Y no
podia hacer nada en contra de eso. Menos mal*, que la médico me comprendio
y me aconsejo sustituir la carne con legumbres. (*La traduccion literal es:
bien, que).

Si miramos la salida de nuestro modelo de andlisis de sentimiento, neg:npotus|pos:1o0pe|neu,
veremos que ha acertado la polaridad neutral del texto. No obstante esto ha sido «por suerte»
puesto que ha encontrado una palabra positiva, otra negativa, y haciendo los célculos las ha
neutralizado. En realidad, como se puede ver en la traduccion al espafiol, estas dos palabras,
que normalmente significan en contra y bien, en este contexto no expresan ningun tipo de
polaridad. El autor o la autora no toma ninguna posicion concreta, Sino presenta varios puntos
de vista. Ademas esta ‘respuesta’ estd muy fuertemente relacionada con el tema que se
comenta por los usuarios en el forum, que es A favor o en contra de ser vegetariano. Resulta
que el sistema tiene que contar con un «conocimiento» mucho mas profundo y completo para

poder lidiar con ejemplos de este tipo.

Ejemplo 2: texto numero 118

Om H&M e uzeodno, Ho om bwreapus e conamo npedusguxamencmaeo.

Ionskoea ne npuemam 62 Kapmu, mpaoea Gupma npesossay u MHO20 4ecmo
npocmo He obpabomeam nopvukume - mpuam eu. Manxo e 6bnpoc Ha Kbcmem.
Mmnozo cvm ce s0oceana ¢ msx..

Traduccion: H&M es rentable, pero comprar desde Bulgaria es un reto. A
veces no aceptan tarjetas bulgaras, hay que conseguir una empresa de
logistica y muy a menudo simplemente no procesan los pedidos — 10s borran.
ES un poco cuestion de suerte. Me he enfadado muchas veces con ellos..

A pesar de los errores a la hora de considerar la polaridad de los lemas encontrados, en el

ejemplo anterior si se ha acertado la polaridad. No obstante no siempre contamos con esta
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«suerte». Si miramos la traduccion del comentario nimero 118 no nos quedara duda ninguna
de que se expresa una opinién negativa. Aun asi, la salida del sistema aqui es la siguiente:
pos:KbcMeTneg:simocBam|neu; en otras palabras el texto se clasifica como neutral. Esto se debe
al hecho de que en el diccionario la palabra k»cmem se considera como positiva, pero, como
se puede ver, en este contexto hace parte de una expresion que es mas bien critica y negativa.
Aparte, el sistema no detecta la palabra uzeoono que si esta en el diccionario, por lo cual le
quedan una palabra positiva y otra negativa, que equivalen a una polaridad neutral. Tampoco
podemos sugerir una solucion concreta para 10s casos de este tipo donde se necesita un
conocimiento pragmatico. Si bien, no descartamos la oportunidad de pensar en una mejora

para este tipo de problema después de un analisis detallado solo de casos de este tipo.

Ejemplo 3: texto numero 219

Touno makusa enevamieHuss umam u 3a BapHa .. :roll: CHOM/!M xoouxme 6
eoHo pecmoparmye u ocmanax cynep DdS’O’{CZDO@ClHCl...QbyBMﬂMme paseaperu

RULEWKOMO CYPOBO , A CUHbO cupene Hamawe... :angry. Moo nanu e 2comeau
, He ce CIbpNs U UM 20 PEeKHA , amMd KaKeo Om MOo8d....e08a i Hewo we ce
npomenu... :roll:

Traduccién: Tengo exactamente las mismas impresiones para Varna®

Anoche fuimos a un pequernio restaurante y me quedé super decepcionada ...
Las pastas estaban cocidas demasiado tiempo, el pollo estaba crudo, no habia
queso azul... Mi marido, como es cocinero, no se aguanto y se lo dijo, pero qué

mds da... no creo que algo vaya a cambiar...

La salida del clasificador en este caso tampoco es correcta: pos:cymep|neg:pazouapoBam/neu.
Se trata de un comentario negativo que se ha clasificado como neutral. No obstante, aqui si
podemos sugerir una solucioén concreta de como tratar este tipo de problemas. Tal y como
podemos observar, la palabra cynep (super) en este contexto no expresa una polaridad
positiva, como nos ensefia el diccionario, sino desempeia el papel de un cuantificador que
aumenta el peso de la palabra negativa pazouaposana (decepcionada). La solucion para este
caso seria incorporar una regla composicional a nuestro sistema que use la informacion sobre
la categoria gramatical de las palabras encontradas. En este caso la regla seria contar la
polaridad de cynep solo si especifica un sustantivo o verbo, y no hacerlo cuando especifica
otro adjetivo o adverbio. Podriamos aplicar esta regla a una serie de palabras como por

ejemplo aocxu (literalmente infernal), ynuxanen (unico), uskirouumenen (excepcional), entre

% Una ciudad en Bulgaria.
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otros. La unica excepcion para los sustantivos seria cuando estos son negativos, como por
ejemplo ftonteria. Alli las palabras de esta serie se tendrian que considerar como

cuantificadores nuevamente.

A modo de conclusion para este sub-punto, conviene sefialar que cada caso es unico, por lo
cual se puede dedicar un trabajo entero solamente a este tipo de analisis. Por consiguiente no
profundizamos mas en el analisis, observando de manera mas bien superficial que la direccion
que se deberia seguir para solucionar los problemas de este tipo es el andlisis semantico-
pragmatico. A continuaciéon presentaremos otro tipo de problemas para los cuales otros

autores ya han sugerido soluciones mas concretas.

5.2.2. La negacion

Asi llegamos a un problema bastante concreto: los casos donde la negacion afecta la polaridad
previa de las palabras. Para entender esta complicacion se puede pensar en cualquier ejemplo
aleatorio incluso en espafiol: no es lo mismo decir algo es bueno que algo no es bueno. Tan
solo afiadiendo la particula no cambiamos la polaridad de la palabra bueno a 180°. Es lo que
Sauri en su trabajo llama switch negation (2008). No obstante, la negacion puede venir en
distintas formas a través de palabras como ninguno, ningun, sin, nadie, etc., 0 incluso de
formas mas indirectas. También puede venir en distintos lugares; no es necesario que esté
directamente ‘pegada’ a la palabra con polaridad como pasa en el siguiente ejemplo
inventado: Ninguno de los platos en este restaurante me gusté. Se puede intuir que se trata de
un problema mucho mas complicado de lo que parece, que requiere de un analisis sintactico
profundo, y al cual también se puede dedicar un estudio entero. Aqui tan solo vamos a citar a
Taboada que propone dos métodos para tratar este asunto (2011); ambos incluyen la busqueda
de ‘'marcadores” a la izquierda de la palabra con polaridad. Las ideas que la autora seguiere
pueden ser un buen punto de partida para pensar en como mejorar nuestro modelo en este
aspecto en el futuro. Lo que si podemos hacer por ahora es sefialar cudles son los casos en el
corpus de test donde nuestro sistema no ha podido detectar la negacion y el cambio de
polaridad. Esto ocurre en 30 de los 300 textos de entrada. En la Tabla 9 hemos sacado solo las
partes relevantes de los textos respectivos marcando la palabra cargada con polaridad y la(s)
palabra(s) que expresan la negacion. Para ayudar al lector no bulgaro hablante, también
hemos proporcionado una traduccion basica. En ella se pueden apreciar las multiples maneras
de expresar una negacion, en base a lo cual seria posible disefiar una serie de reglas

composicionales que la detecten.
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Tabla 9: casos de cambio de polaridad debido a 1a negacién en el texto

Num. | Parte relevante del | Negacion Palabra con Traduccion
texto polaridad

91 ... He CbM UMaja He po6em (-) ... N0 he tenido ningun
npooJiem. .. problema...

100 | ...He MU € CB3IATIO He, npobaemu (-) ... N0 me ha ocasionado
HUKAKBH HUKAKBU ningunos problemas...
npooJeMu. ..

102 | ... Tam HUKoOra HHKOTa, npobiiem (-) ... alli nunca tienes problemas
HSIMAIII IPOOJIEM C... HsIMAIII con...

116 | ... Mu T¥ cMeHHXa 0e3 0e3 po6em (-) ... me los cambiaron sin
npooJieM. .. problema...

121 | ... u ce cTapae 1a He He 6onka (-) ...se esfuerza a no causar
NpUYUHSBA 00JIKA. .. dolor...

134 | ... He MM BOBXBAT He nosepue (+) ...no me inspiran confianza...
J0BEpHE. ..

156 | ... He My mpeyerne He npedere (-) ...no me molestaba mucho...
0cobeHo. ..

171 | BerurapuaHka cbM OT HE ympsita (-) Soy vegetariana desde hace 10
necet ronuan. He cbm afios. No he muerto.
yMpsiia.

171 | Ho v Ha HHKOTO He He npenopbyana (+) | Pero tampoco le recomendaria
Oux mpemopbyaJia aa a nadie que sea vegetariano...
CTaHe BereTapuaHell...

173 | ...HHKOe€ HHUKOE, HE ocurypu (+) ... ningun vegetable te lo
3€eJICHYYKOTIOI00HO He puede asegurar...

MO>KE 1a TU T'O * se trata de asegurar

OCHUTYPH... sustancias necesitadas por el
organismo; en este caso hablan
del hierro

174 | ...ne pa3dupam HE crpacr (+) ... NO entiendo la pasion que
"mppkoNIHATa" CTpacT tiene la mayoria de los
HAa TOJISIM TIPOIICHT OT hombres por las chuletas...
MBIKETE. ..

191 | OroruieHuero Oe caMo | TO-MaJIKO 60KIyK (-) Nos calentamos solo con lefia,
Ha JbPBa, PABST hace mucho menos basura en
JI0CTa MO-MAJIKO comparacion con el carbon.
GOKJIYK, OTKOJIKOTO
BBIJIMIIIATA

199 | He e Mek u He HE MeK (+) No es blando y no te hundes
MOTHBAI B HETO... enél...

199 | ... HO B HUKaKbB HE TBBPI (-) ...pero en ningun caso es duro
CKyuail He € U TBBP]. tampoco.

203 | ...rapaHTUpaM TH, 4e HsMaA cbxassBan (+) ... te aseguro de que no te vas
HAMA 12 a arrepentir...

ChKAJISIBAIIL. ..

208 | ...xbM JHEINIHA JaTa HUKaKBU npobuiemu (-) ... hasta hoy en dia, ningunos
HHUKAKBHU NPO0JIEMH. problemas...

210 | Ha meH BTOpUTE He MU HE nomnanar (+) A mi los segundos N0 me caen
JOMAJIAT. .. bien...

217 | ...CBHIIO BEYE HAKOIKO HE u3abHBaT (-) ... también ya varias veces N0
IIBTH HE CE U3ABLHBAT. fallan.

217 | TloBeue OT roguna HsAMaM 3a0enexku (-) Ha pasado mas que un afio Sin
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HSAMAM 320€eJIe:KKH.

gue tenga impresiones malas.

238 | ... X4 He XapecBax HE xapecBax (+) ...no me gustaba nada como
KaK Ce TOILIH se calentaba la comida
CrOTBEHATa XpaHa B cocinada en el microondas...
MHKPOBEJIETO. ..

243 | ... momosupam, 4e HAMA unrepec (+) ...Creo que tu tema nNo
TeMara TH HAMa Ja provocaria gran interés.
npean3BHKa 0COOCH
HHTEpec.

245 | He e jomo 1a He somro (-) No estaria mal que popularices
HOMYJISIPU3UPAIL las peticiones que firmas.
METHITUUTE, KOUTO
HO/ITUCBAIIL

255 | ...mrro3msTa 32 HITIO3HATA cBoboma (+) ... lailusion de libertad que se
cB000/1a, KOSITO Ce da a los animales nacidos en
J1aBa HA KUBOTHH, cautiva.

POJICHH B IUIEH.

256 | ...KOHMTO He OTTOBapsT HE qucrota (+), ... que no cumplan con los
Ha U3UCKBAaHUITA 32 Oe3omactHocT (+) | requisitos de limpieza y
YHCTOTA U seguridad.
0€301aCTHOCT.

264 | ...HO HMKAK He ¢ He npaBuITHO (+) ... pero NO es nada correcto...
NPaBUJIHO. ..

266 | AGec He ¢ HOPMAJTHO HE HOpMaJTHO (+) Pues no es normal tirar la
J1a CH U3XBBPIIALI basura y los pitillos en la playa,
6onkyrure U pacosere pero tampoco es normal que
Ha [JIaXKa,HO U He € haya tan solo un cubo de
HOPMAJTHO Ha IS basura o ninguno para la playa
MJ1aX Ja UMa €JJHO entera.

KOII4Ye WUiIn Ja HiAMa
U3001110.

270 | ...nIM MHUCIIHII ,4€ T HE 3ambpcesBar (-) (O crees que ellos no
HE 3aMbpCSBAT.. :? contaminan?

276 | ...HsIMaM JIOIIO HAMaM oo (-), ...no me ha pasado acertar
nomnajgeHue. nonagenue (+) mal.

277 | ...He Me Ke(sT HE ket (+) ...no me molan los
cmaptdoHuTe. .. smartphones...

278 | Ha Teb KaKkBO He TH HE xapecsa (+) (Qué es lo que no te gusta de
xapecBa B los smartphones?
cMmaptdonuTe?

285 | ...CIIOMHSM CH, Y€ HE BrieuatiieHa (+) ... recuerdo que todavia en
ollle ToraBa He 05X aquel entonces no estaba
BIIEYATJICHA. .. impresionada. ..

287 | Hama TtakoBa HEM[o HAMa Hai-g00mp (+) No existe tal cosa como la
KaTo Hal-100bp mejor eleccion...
u300p...

295 | ...eu 5 HecaJioWM... HE aomu (-) ...bueno, el 5 tampoco esta

mal...
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5.2.3. Oraciones subordinadas adversativas

El problema de la presencia de las oraciones subordinadas adversativas también se debe tomar
en cuenta, no solo en bulgaro. Enseguida damos dos ejemplos inventados en espafiol: 1) ES
bonito, pero tonto y 2) Es tonto, pero bonito. La informacién que podemos deducir de ambos
casos es que alguien es tonto y bonito a la vez. No obstante, nos damos cuenta de que la
oracion adversativa subordinada encabezada por la conjuncion pero tiene un mayor peso a la
hora de determinar la polaridad de la frase entera. Otro ejemplo podria ser Ese teléfono tiene

muy bonito diserio, pero no recomiendo comprarlo, donde nuevamente observamos que la

informacion que viene después de la conjuncion pero es la decisiva para clasificar la frase
como positiva 0 negativa. No obstante existen otras conjunciones que funcionan de manera
distinta. Como ejemplo podemos dar la traduccion del comentario nimero 404 de la Fuente 1%
Definitivamente lo pongo en la lista negra y nunca mas volveré a pisar alli, a pesar de su
buena ubicacion y la vista al mar. Aqui la informacion que cuenta esta en la oracion principal
y no en la adversativa. Nos damos cuenta de que como en el caso de la negacion no es
demasiado simple crear una solucion para este tipo de problema. Lo nico seguro es que hay
que tomar en cuenta el contexto sintactico y aplicar una serie de reglas composicionales.
Lamentablemente dados los fines de este trabajo no tenemos la posibilidad de trabajar esa
cuestion de manera mas profundizada. Como hicimos en el caso de la negacion, expondremos
algunos de los ejemplos del corpus de test donde detectamos conjunciones adversativas que
influyen sobre la polaridad global del texto de entrada. La informacion se puede consultar en
la Tabla 10, donde ademas de los ejemplos ofrecemos una traduccion al espafiol, marcamos
en negrita las palabras con polaridad y subrayamos las conjunciones adversativas relevantes.
A modo de punto de partida para la creacion de un modelo que detecte y procese la
informacion provista de las oraciones subordinadas adversativas, sugerimos consultar el
trabajo de David Vilares, Miguel A. Alonso y Carlos Goémez-Rodriguez (2013) quienes

clasifican las opiniones a base de buscar dependencias sintacticas.

Tabla 10: casos de cambio de polaridad debido a la presencia de oraciones subordinadas adversativas

Num. Parte relevante del texto Traduccion al espaiiol
95 Hsixon apemiku Mu xapecaxa Kato Algunas prendas me gustaron, pero sus
MOJIEJIH, HO He U LIEHUTE UM. precios, no.
112 Marko e psi3ka, HO € M3K/JII0YHTe/IeH Es un poco tajante, pero es una especialista
npogeCHOHATHUCT. singular.

% Veéase punto 3.1.1.
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176 A3 ¢bM 3a BereTapuaHCTBO, HO ce oka3zBa | EStoy a favor de ser vegetariano, pero resulta
4ye MECOTO He TpsIOBa Ja ce IMOAICHSIBA. gue no hay que subestimar la carne.

176 ITo mpunIMIT HEe ¢hbM 0cobeHo MecosimHa u | En general no suelo comer mucha carne y
pemmx chBCeM Jia ce OTKaxa oT meco, Ho | decidi dejar de consumirla por completo, pero
ce MOSIBH JIEK KOCOMA. se me empezo a caer el cabello.

182 Jo6pe e, Ho ipu -18 cu mu e xaaaHo, HO | Esta bien, pero con -18° tengo frio, pero yo
a3 CbM 3UMOPHHYABA. soy friolera.

186 CwMmeTkure ca HenpusiThi [...], Ho He 6ux | Las facturas no son agradables [...], pero no
3aMeHMJIa TTAPHOTO 32 HUILO JPYTO. cambiaria la calefaccion central por nada.

199 He e MeK ¥ He TOTHBAILl B HErO, HO B No es blando y no te hundes en ¢él, pero en
HUKAaKbB CKydail He € U TBBPI. ningun caso es duro tampoco.

216 Wmame eqna kpaiiHO A0JIHA KpbhUMa C Hace tiempo habia una cantina muy cutre con
IPeKPACHA TOTBEHA XPaHa JI0 MOETO comida maravillosa al lado de mi curro, pero
OaukaHe, aMa CMCHHXa roTBavya 1 Be4e He cambiaron de cocinero y ya no vale.
cTaBa.

216 Hapemeto Potucepusita mu xapecBamie, | Hace tiempo me gustaba la Rotiseria, pero ya
HO 5 HAIMA Beue. Nno esta.

217 OGCTy»KBaHETO CHIIO € 100pe, camo El servicio es bueno, solo el interior es un
006CTaHOBKATa € MAJIKO CEMILIA. poco sencillo.

223 B "Kapa MBan" kyxHsTa criope; MeH e Para mi la cocina en "Kara Ivan” es muy
MHOTO 106pa, HO 00CITY»KBaHETO XHY I'0 buena, pero el servicio no vale para nada.
HSIMA.

266 Abe He € HOPMAJTHO /14 CH U3XBBPIIAII Pues no es normal tirar la basura y los

OonkyuTe u hacoBeTe Ha IUIaKa,HO U He
¢ HOPMAJITHO Ha ISUT IUTaX J1a IMa €JHO
KOIIIYE WX 14 HIMa U3001110.

pitillos en la playa, pero tampoco es normal
gue haya tan solo un cubo de basura o
ninguno para la playa entera.

5.2.4. Cuando no hay polaridad — modus irrealis

Como hemos sefialado mas arriba, en el punto 5.1., en realidad hemos tenido un criterio doble

para los textos del corpus de test que hemos etiquetado manualmente como neutrales. Por un

lado, tenemos textos en los cuales no hay polaridad y subjetividad, es decir, se enuncia un

hecho o idea objetivamente. Por otro lado, estan los textos en los cuales si hay polaridad y

subjetividad, pero no esta claro si hay que marcarlos como enteramente positivos o0 negativos.

En este apartado nos interesa mas el primer caso que dentro de si incluye una serie de sub-

categorias. Un ejemplo de texto en el que no hay subjetividad es cuando en vez de dar una

evaluacion de algo, el autor del enunciado en realidad hace una pregunta o pide un consejo.

Casos de esta sub-categoria se podrian detectar buscando simbolos de interrogacion o

palabras como romacam (ayudar), numam (preguntar), nu (particula usada para formular

preguntas en bulgaro), en combinacion con una serie de reglas composicionales.
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Quiza la situacion por excelencia en la que no es productivo buscar polaridad es cuando
detectamos el modus irrealis. En la gramatica este término se refiere a todas las veces donde
se seflala una acciébn o evento irreal o abstracto, como por ejemplo la necesidad, la
posibilidad, el deseo, el miedo o cualquier parte del razonamiento no factual. En espafiol, este
modo se expresa sobre todo a través del subjuntivo, pero también a través del condicional y
del imperativo. En bulgaro, no existe una forma pura del subjuntivo, pero si para el

y el
respectivamente (Vlahova-Ruikova, 2009). El condicional en bulgaro se construye con una

condicional imperativo:  yciosno Hakiowenue Y NOGEIUMENHO  HAKIOHEHUE,
forma especial del verbo cem (ser): 6ux, 6u, 6u, buxme, 6uxme, 6uxa + €l participio del verbo
(Munano cevpuweno desmenno npuuacmue na ocnosnus 2nazon). El imperativo, en cambio, se
forma con la declinacion —u/-i1 para la segunda persona en singular y —eme/-time para la
segunda persona en plural. Ambos modos son modos irreales. Disponiendo de la informacion
gue acabamos de proporcionar se puede pensar en alguna manera de tratar este problema para
mejorar el funcionamiento del modelo. Lo que propone Taboada (2011) es ‘bloquear” las
frases que contienen un modo de este tipo encontrando un marcador respectivo e ignorarlas
durante el proceso de analisis de sentimiento. No obstante, todavia quedan otros casos como
los que expresan deseo, se hace una pregunta, se pide un consejo, se da una orden, se habla de
hechos en el futuro o se pone una condicion (no siempre usando el condicional). Como en los
puntos anteriores no vamos a proponer una solucion cabal para este tipo de problema, pero,
eso si, vamos a proporcionar los casos donde lo hemos encontrado para que en el futuro esta
informacion se pueda usar como punto de partida para la mejora de nuestro modelo

(constltese la Tabla 11).

Tabla 11: casos de modus irrealis, preguntas, deseos, 6rdenes, hechos en el futuro, condiciones

Num Parte relevante del texto Traduccion al espaiiol
5 Crura cte 51 00MKIAIH. Dejad de ofenderla.

93 ...MOra Jia BpbIIlaM Jpexara, ako ... puedo devolver la prenda, si he he
I'BPBOHAYAIIHO CHM ce 3a0,1yAna 3a confundido la talla en el momento de la
HOMEpa U HE MM CTaBa B IOCJIEICTBHE. compra y no me gueda bien en consecuencia.

99 Kamnen, s Me cBeTHHM 3a yaiiHaTa, MOXKE Kanel, dame mas info sobre la teteria, porfa,
HEILO J]a XapecaM. a lo mejor algo me guste.

104 ...JIaHO TIOHE CHM CH M30pajia HeIIlo ...0jala haya escogido algo bonito...
xy0aBo...

111 He OuX prcKyBaja No me arriesgaria

112 Jlano B Obelle Ta3u TEHACHIUS Ce Ojala esta tendencia cambie, puesto que en el
MIPOMEHH, Thif KaTo B HaToBapeHoTo uu | estilo de vida Ileno de estrés que llevamos es
eXeHEBHE MHOTO TIO-JIeCHO ¥ 0bp30 1a | mucho mas facil y rapido hacer compras on-
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nasapyBall OHJIAlH.

line.

124 Hskoit ako nma HaOIrOIEHNS 32 100BP Si alguien tiene impresiones sobre algiin
IeauaTHP, B LIGHTHpa Ha rpaja, ako Moxe, | Pediatra bueno, en el centro de la ciudad, si
e & 4y/1ecHo. es posible, seria genial.

134 KakeTe HSKO# 100BP THHEKOJIOT B Decidme sobe algun ginecologo bueno en
[LioBauB Plovdiv ¥ [traduccion literal]

146 ITopbuax cu AHEC CTEBHUS HA TaOIETKH. Hoy hice un pedido de estevia en forma de
Yakam yTtpe 1a s gocrassr. 1e pastillas. Espero que me la entreguen
IOKJIaBaM AJAJIA CTABAa. mafiana. OS comentaré Si esta bien.

151 AKO ¥Ma TakuBa, MOJIS JANTE CHBET.... Si hay alguien asi, por favor dadme un

consejo.

161 JlaHo M3IbpKUII U HE Ce MOAIaACII Ha Espero que puedas aguntar la tentacion de los
MPEICTOSIIUTE TIOPHBHU OT KeJIaHue! futuras ganas que te van a dar.

171 ...Ho u Ha Hukoro He Oux mpenopnyana | ... pero no le recomendaria a nadie que se
Ja CTaHE BCTUTAPHAHEL] aKO HE My € haga vegetariano si no lo “siente por
"oTBBTpPE"... dentro”. ..

181 JIOBOJIHM JTH CTE€ OT TOTLIMHHUS (Estais satisfechos con el sistema de
M3TOYHUK, KOHTO MOJI3BaTe KbM calefaccion que usais actualmente? ;Cuales
HacTOAIINSI MOMEHT? KakBu ca HEroBHTE | SON SUS Pros Yy sus contras?

TJII0COBE U MUHYCH?

196 ...aKO0 HAKOW MMa MHEHHUE U TI0JI3Ba .. si alguien tiene impresiones, que ayude...
TaKMBa JIATEKCOBHM MaTpaly , 1a
nomara. ..

211 Kou ca criopes Bac MecTata ¢ HauCTUHA .Cudles, segiin vuestra opinion, son los
a00pa xpaHa? lugares con comida verdaderamente buena?

212 Banwiu, KakBa KyxHsi MPeInoYuTAII? Vanili: ;qué tipo de cocina te gusta?

213 I'oBopuM camo 3a 100pa XxpaHa WK 3a ;Estamos hablando solo de buena cocina o
KOMOHMHAIIMA OT MaHIKa U 00CTaHOBKA? también de la combinacion de comida e

interior?

215 B T03u pen Ha MUCTH OYaKBaM Hablando de eso espero un buen ambiente el
NpUJINYHA aTMoc(epa OT MSICTOTO, lugar donde me sirvan muy buena comida.
KBJICTO XpaHarta € MHOTO 100pa.

222 ATporio, ako HIKOW ChrpakJJaHHH 3Hae Por cierto, si algiin compatriota sabe de algun
pECTOpaHT ¢ A00pa UTATHAHCKA KYXHS , restaurante con buena cocina italiana, gue me
HEKA CIOAEHM. ... cuente.

236 CBUKHAaa CbM C HEs, HO HIMA J1a MU € Me he acostumbrado a usarlo, pero no seria
Tpareausi, ako s HIMaM una tragedia, si no lo tuviera.

252 ...HO TIO TIPHHIIMIT aKO Ce TPIUKUII A06pe | ...pero en general Si lo cuidas bien no lo
3a HEro He r'o MPaBH. hace.

271 Kowu ca naii-kauecTBeHUTE MOOMITHH ;Cudles son los moviles con mejor calidad
tenedoHH, 3a KOUTO ce cenare? que me podéis decir?

272 KakBo pasoupam mox "kayectBenn’ ? 2 Qué entiendes tu bajo buena calidad?

273 ToBa ¢ Bce eIHO Ja MOMUTAI KOsl € Hali- Eso es como preguntar cual es la mejor
Ja00paTa MapKa aBTOMOOWIIH . marca de coches.

274 AMU HCKaM /1a CH KT HOB TeJIe(OH. .. Pues es que quiero comprarme un teléfono

nuevo...

278 Ha 1e06 kakBO He TH XapecBa B 2Qué es lo que no te gusta a ti de los

cmapTdonuTe?

smartphones?

¥ Es una ciudad en Bulgaria.

46




286 Hckam Helo 31paBo ¥ He MHOTO CKBITO Quiero algo que sea estable y no muy caro
3a moaapbxkka. OT KbJe Mora jia moiayda | para mantener. ;De donde puedo obtener

aJIeKBATHHU ChBETH. alglin consejo bueno?

292 Hckam f1a e cTabuiIHa, a Mora BUHATH Quiero que sea estable, gue siempre pueda
Jla pa3unTaM Ha Hesl. contar con €l.

296 3armo rachona, kakbB € mpooaeMbT? ;Por qué, rachona, cual es el problema?

5.2.5. Cuando hay polaridades distintas — varias entidades

Como explicamos en el punto anterior, la categoria polaridad neutral que hemos usado
durante la etiquetacion manual de polaridad de los textos del corpus de test, en realidad ha
sido una especie de «cajon de sastre» que ha alojado en si toda una serie de textos que no
expresan una opinion positiva o negativa explicitamente o por completo. No obstante, aparte
de usarla para clasificar las situaciones donde hemos registrado modus irrealis, también
hemos recurrido a ella en dos casos mas: cuando los autores de los textos han destacado
caracteristicas negativas y caracteristicas positivas de una misma entidad, por un lado, y, por
otro, cuando se han referido a varias entidades a la vez, a veces atribuyéndoles valoraciones
de distintas polaridades. A estas alturas ya se puede intuir que el primer caso se podria tratar a
base del conocimiento que tenemos sobre el funcionamiento de las oraciones subordinadas
adversativas puesto que en la mayoria de las veces cuando se expresan opiniones mixtas sobre
una misma entidad, estas suelen ser unidas por una conjuncién adversativa. De esta manera el
problema en el que nos tenemos que enfocar en este apartado es el tratamiento de los textos de
entrada en los cuales aparecen opiniones sobre varias entidades distintas. De forma similar a
los puntos anteriores podemos dar un ejemplo inventado para facilitar la comprension: Hace
tiempo que no uso el Skype y ya lo desinstalé del teléfono. Ahora me es mucho mas comodo
usar el WhatsApp. Imaginémonos que tenemos un conjunto de textos con opiniones sobre la
utilidad de Skype. Si solamente buscamos las palabras con polaridad positiva 0 negativa
concluiremos que en este texto de entrada se expresa una opinion positiva sobre la utilidad de
Skype, puesto que hemos encontrado la palabra de polaridad positiva comodo. No obstante,
como portadores del lenguaje natural sabemos que este adjetivo en realidad se refiere a otro
programa diferente de Skype y que las opiniones sobre esta entidad concreta no son positivas.

Por eso es importante saber detectar y tratar los casos de este tipo.

Como es de suponer, aqui tampocO vamos a presentar una solucion completa para este
modelo, pero si vamos a especificar que para solucionarlo hay que tomar en cuenta la

informacion sintactica y la extraccion de informacion. Como han explicado Alonso, Vilares y
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Goémez-Rodriguez (2018b), es necesario convertir la informacion no estructurada (el texto en
lenguaje natural asi como estd) en informacion estructurada, lo cual vendria a ser la extraccion
de informacion. De esta manera se puede proceder al reconocimiento de entidades, la
resolucion de correferencias y la deteccion y clasificacion de relaciones. Mas concretamente,
se deberia crear un sistema que pueda reconocer la existencia de distintos nombres (personas,
organizaciones, lugares, objetos) y expresiones temporales 0 expresiones numéricas en el
texto, que pueda encontrar todas las palabras en el texto que las pueden sustituir (pronombres
o deicticos) y que, finalmente, consiga extraer las relaciones de dependencias entre ellas
(afiliacion, parte-de, etc.) De ahi las opiniones sobre cada entidad se pueden clasificar de

manera que solamente se extraiga la que nos interesa.

A continuacion presentamos algunos ejemplos recogidos del corpus de test donde los usuarios
se refieren a varias entidades. Notaremos que a veces existe una relacion directa entre ellas,
cuando se hacen comparaciones con el fin de destacar cierta cualidad de una de las entidades.
Otras veces puede no haber ningun tipo de relacion. En ciertos casos se puede destacar una
unica entidad, frente a un conjunto de entidades del mismo tipo, convirtiendo la entidad
enfocada en “exclusiva’, etc. Los datos se pueden consultar en la Tabla 12 y se pueden usar
para la creacion de reglas composicionales con el fin de mejorar nuestro modelo de analisis de
sentimiento (hemos marcado las palabras y expresiones con polaridad en negrita y subrayado

las entidades distintas).

Tabla 12: casos de varias entidades

Nam. | Parte relevante del texto Traduccion al espafiol Tlpolde relacion entre
as entidades
33 "Nad zakona" ¢ mo-noopa. | Nad zakona es mejor. Pero esta | Comparacion de una
Ma u Tad e siKa. mola también. entidad con otra. (+,+)
63 Taxka ce mpaBu My3uKa B Asi se hace musica en Bulgaria, | Contraste entre dos
Boenrapus , Kpucko Mmoxe Krisko “puede comer tartas” entidades a favor de una
MaCTH 1A sjie [traduccion literal, significa que de las dos. (+,-)
es peor]
65 A ce mpodyTBamMe Ha Y lo que hacemos es Contraste entre dos
JIPYTUTE CTPaHH C Ma3HU promovernos en los otros paises | €ntidades a favor de una
YAy U HAITBJIHO con chalga® cursi y canciones de las dos. (-,+)
0e3cMuC/IeHN IEeCHU. A completamente privadas de
Ta3u IIeCeH € HallMCaHa u sentido. Y esta cancion ha sido
U3IsITa 3apaayu 0oJKaTa B escrita y cantada por el dolor en
CBHPIIETO. .. el corazon. ..
112 | 3a chKajJdeHHE TOTHO Lamentablemente justamente Comparacion entre dos

% Estilo de musica .
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MOopaau Ta3u NpUINHA
OHJIaltH OM3HECHT B
bbarapus uzocraBa B
CpaBHEHME ChC 3alaJHUTE

por esa razon el negocio de las
compras en linea en Bulgaria
retrocede en comparacion con
las paginas web extranjeras.

CalTOBE

entidades en contra de
una de ellas. (-,+)

170 | 4e CBMHCKOTO € Haii- que el cerdo es la carne mas Varias entidades
MPBCHOTO MECO - TOBA sucia — esto lo tiene que saber independientes. (-
BCEKH TPsiOBa J1a TO 3Hae todo el mundo la carne )
MOJIE3HOTO MECO € saludable es el vacuno, el pollo,
TEJIEUIKOTO, ITUIEIIKO, el pato, el pescado también la
MAaTEIKO, puda ChIo carne es una fuente
MECOTO € He3aMEeHHM irreemplazable de hierro y
M3TOYHUK Ha KEJSI30 U proteinas
NPOTEHHHU
174 | Amu meco sm psiako. Ho Pues yo carne, como raras Varias entidades
IPOTCHHH - veces. Pero proteinas — independientes. (-,+,+)
3aabJKHTETHO. [0 obligatoriamente. En las tiendas
MarasyHHTE MMa COEB hay granulado de soja, que es
rpaHysaT KoWTo ¢ ynodeH, | comodo, delicioso y saludable.
BKYCCH M IMOJIE3CH.
203 | Mogenst e NATURE - El modelo es NATURE — puedo | Varias entidades
rapanTHpaMm T, ue Hsima | garantizar que no te vas a independientes.
114 ChKAJABAIL, 2 I TOBA arrepentir, ademas eso es dinero | (+,+,+,+)
C4 IAPH,KOTO C& IABAT que se da sol_o una vez y para mi
es algo muy importante. Ahora
BEAHDI H CHIOpEN MEH © acabo de ver, que recomiendan
H3KIIFOIUTCITHO BaXKHO. mucho algunos tales Life :roll: ,
Cera BUISX, Y€ MHOTO mira también Magniflex y estos
XBAJSAT HAKaKBY - JIaid Ekon, las resenas sobre ellos son
roll: , moryieHu u buenas también.
Maraudnekc u Te3u ExoH,
3a T4X ChIIIO OT3UBUTE Ca
a0opu
217 | Mocneaso muoro mpustHo | Ultimamente tuve una sopresa Varias entidades

H3HEHaJaHa OCTaHaX OT
"®um&pur" - Ha
Cmaprak. 2 mbTH Beue M
CTPaxX0TeH OKTOION U
YEPHOKOII U TO Ha
NPUJIHYHHI [ICHU.

OOCITY)KBaHETO CHIIO €
no0pe, caMo 0OCTaHOBKAaTA

grata en Fish&Grill — al lado de
Spartak. Ya he comido dos veces
alli: unos pulpo y pescado
maravillosos y a un precio muy
razonable. El servicio también
esta bien, solo el interior es un
poco sencillo. El restaurante
asiatico Pacific — en frente de

€ MaJIkO ceMILIa.
A3HaTCcKusl pECTOpPaHT
"[acudux" - cpemry
CodusiieHn - ChIo Beue
HSKOJIKO ITHTH He ce
U3ABHBAT. BCHUKO, KOETO
CBhM ommTana oemie BKYCHO
1 100pe M3TIIeKIamto.

Sofialend — tampoco ha fallado
todas estas veces que he estado.
Todo, lo que probé, fue rico y se
veia bien. Tienen una ensalada
de pepinos maravillosa..) Por
cuestiones de tradicion como
cada semana en los restaurantes
de mi barrio Cactus, Pod Lipite y

independientes.
(+,+,+,+,+,+)

Entidades que son partes
de otras entidades.
(+,+,+,+ -+, + + )
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Wmar ynukanna canara ot | Vratata. Ya mas que un afio no

KpacTaBHIIH..) tengo observaciones malas. EI
TpaauInOHHO XamBam sushi en Hamachi también es
eKeceIMUYHO B excelente.

kBapTanHute KakTyc, nox
JIutmte n Bpatata. [loBeue
OT roJMHa HAMAM
3abenexxku. Cymmro B
XaMadH CHIO € OTJIUYHO.

263 | [LmaxoBeTe HU ca MOJ iLa situacion de nuestras playas | Se destaca una entidad
BCAKAKBA KPUTHKA! es despreciable! La tnica playa | exclusiva frente al resto
EIMHCTBEHHS HCTHHCKH verdaderamente limpia que he de las entidades de su

YUCT U1K KOUTO ChbM visitado es en Albena. tipo.

rnocelasaia € Ha AnOeHa.

5.3. Posibles mejoras adicionales

A partir de todo lo que hemos presentado en este apartado dedicado a la evaluacion cualitativa
de nuestro modelo, podemos decir que coincidimos totalmente con Vilares, Alonso y Gomez-
Rodriguez (2013) para quienes «el andlisis sintdctico es necesario para lograr un analisis de
sentimiento robusto y fiable» (p.1). Justamente, por esta razon, pensamos que seria de gran
beneficio usar la informacion que acabamos de presentar para incorporar un analisis sintactico
a nuestro modelo con el fin de mejorar su rendimiento y aumentar su potencial. No obstante
antes de proceder a la parte de las conclusiones sobre este trabajo nos gustaria mencionar de
forma muy breve varias ideas mas sobre como se puede enriquecer el actual analizador de

sentimientos para el bulgaro.

5.3.1. Tomar en consideracion el peso de la polaridad

Si queremos aprovechar al maximo el consabido calculador de orientacion semantica (SO-
CAL) desarrollado por Taboada y su equipo (2011), deberiamos de considerar e implementar
dos mas de sus caracteristicas. La primera es que en vez de un sistema binario, 0 como en
nuestro caso ternario (positivo-negativo-neutral), el SO-CAL usa una escala de valores
numéricos que varia entre -5 y 5. Usando un sistema de clasificacion de este tipo daria
resultados mucho mas rigurosos puesto que toma en consideracion el «peso semantico» que
en realidad es muy relevante: no es lo mismo decir bueno que excelente, ni malo que
asqueroso, por ejemplo. Ademas, Taboada toma en consideracion la posible intensificacion 0
atenuacion de la polaridad previa de una palabra: dependiendo de si se encuentra cerca de un
intensificador (amplifier) o de un atenuador (downtoner) el peso de su orientacion semantica

puede aumentar o disminuir, respectivamente. Por ejemplo no es lo mismo decir este libro es
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bueno que este libro es super bueno, 0 estoy cansado que estoy algo cansado. Tenemos
confianza en que introduciendo este matiz a nuestro modelo ayudaria a obtener resultados mas

precisos.

5.3.2. Reconocimiento de dominio

De forma similar al reconocimiento de entidades del que hablamos en el punto 5.2.5.,
podriamos pensar en una manera de detectar el dominio con el cual estd relacionada la
opinidon que se expresa. Esto nos permitiria incluir algunas palabras en el diccionario que
hemos excluido dado que cambian de polaridad segun el contexto tematico. Por ejemplo en el
ambito de la belleza y la cosmética la palabra seco, tanto en espafiol, como en bulgaro, se
caracterizaria con una orientacion semantica previa negativa: se suelen hacer publicidades de
productos contra la piel seca y el cabello seco por ejemplo. No obstante, en el contexto de
marcas de lavavajillas, seria algo positivo cuando los usuarios comparten que sacan sus platos

secos de la maquina.

5.3.3. El aspecto pragmatico

No podemos negar que quiza el mayor desafio que tienen que enfrentar los sistemas de este
tipo, es el aspecto puramente pragmatico de los textos de entrada que puede aparecer bajo un
sinnimero de formas. Podemos citar tan solo tres ejemplos bastante ilustrativos de nuestro
corpus de test, que son el comentario numero 70, el nimero 299 y una parte del comentario

numero 137 (hemos marcado las palabras con orientacion semantica en negrita):

Num. 70.: IHumaw kax cowvprxaxme? Cowvprkax az! Tu ne cu! Cébvprax

avacume cu, ITMCHA MU....

Traduccion: ;Me preguntas donde fallamos? jFallé yo! ;Tu, no! Fallaron mis
mentiras, ESTOY HARTO...

Num. 299.: Cewgam ce 3a edun cmap suy, /[eama cu 2080psam 3a Kolu, X6aAaAAm
ce Kol Kaxkeo cu e kynul. - 3Haews au kakeo, az cu umam "Houca"!!! - Hou ca
mu, a3z cu kynux "Mepyeodec". Ceca cepuosno, makap ue He cvM wogep, emo

HAKOU CKPOMHU HaO00eHus:! | ... |

Traduccion®®: Ahora recuerdo un chiste viejo, Dos personas estdn hablando de

coches, cada uno jactdindose de su compra. — Sabes qué, yo tengo un Ibizalll —

% Hemos mantenido la ortografia original
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Jodete ti*®, yo me compré un Mercedes. Ahora en serio, aunque no soy

conductor, he aqui algunas observaciones modestas: |...]

Nam. 137: Toaxosa e "epedna" cmesuama,ue 6 mMHO20 ObpIHCaABU 5 NON3EAM

MACO60.

Traduccién: La estevia es tan “perjudicial ™ que tiene un uso masivo en otros

paises.

Nuestro modelo de andlisis de sentimiento ha clasificado el primer texto como negativo,
puesto que ha encontrado solo palabras con orientacion semantica negativa. No obstante, en
realidad, este comentario es una cita de la cancidn que se comenta, lo cual se podria
considerar como una reaccion positiva de la persona que opina puesto que parece que se
identifica con la letra de la cancion. Aqui tenemos un matiz muy fino y dificil de ser detectado
por un sistema computacional si este no haya sido especialmente entrenado para buscar partes
de la letra de una cancion en los comentarios sobre ella. En el segundo ejemplo, por otro lado,
nuestro clasificador ha adivinado correctamente la polaridad neutral que le habiamos
asignado, pero como ya hemos explicado esto ha sido por suerte; como se puede apreciar en
este caso tenemos un chiste que no es relevante para la busqueda de orientacion semantica en
el texto. En cuanto al tercer caso, aunque la tnica palabra que el programa ha detectado en
esta parte es epeden (perjudicial), es obvio que se trata de una ironia. En este caso concreto
las comillas podrian ayudar al sistema a filtrar el aspecto irdénico para encontrar la polaridad
real, pero hay que estar consciente de que existen muchas maneras distintas de expresar este

aspecto pragmatico que no siempre son tan faciles de detectar.

Aqui hemos presentado tan solo tres ejemplos que se diferencian bastante entre si, pero en
realidad existen muchos mas que son atin mas diversos, lo cual practicamente reduce bastante
las oportunidades de crear un criterio robusto para su deteccion y el tratamiento. No obstante,
podemos sugerir una direccion de trabajo relacionada con el aspecto pragmatico que si podria
mejorar el funcionamiento de los sistemas de analisis de sentimiento. Se trata precisamente de
Emoji —los ideogramas usados en mensajes electronicos e internet en general. Como punto de
partida recomendamos leer el trabajo de Philipp Wicke (2017) quien explica como «los
emojis han llegado a ser una parte sustancial de nuestra comunicacion verbal, sustituyendo

cada vez mas y mas palabras» citando una estadistica del afio 2015 segtin la cual un 92% de la

“0 La pronunciacion de la palabra Ibiza en bulgaro es muy similar a una pronunciacién dialectal de la expresion
Jjodete.
52



«poblacion de internet» usa Emoji (p.2). Wicke destaca el hecho de que todas las grandes
redes sociales como Facebook, Twitter e Instagram aplican el analisis de sentimiento a base
de las estadisticas sobre el uso de los emojis por sus usuarios (p.2). Dado el alto uso de los
emojis consideramos que muy a menudo ellos pueden ayudar a interpretar un comentario
dificilmente inteligible por un analizador de sentimiento debido a fuertes indicadores
pragmaticos, por ejemplo. En realidad podemos aplicar lo que vimos en el punto 5.3.1. y dar
un mayor peso a la orientacion semantica de los emojis puesto que su significado es mucho
mas estable que ¢l de las palabras cuyo sentido puede variar segtn ¢l contexto. En realidad el
punto que defiende Wicke en su trabajo es que los ideogramas pueden ser considerados
primitivos semanticos tal y como se entiende el concepto por Wilks (1975), Schank (1972) y
Wierzbicka (1996).

5.3.4. Mayor objetividad

La ultima sugerencia que haremos sobre como mejorar nuestro modelo es quiza la mas obvia
y la mas facilmente realizable. Para la construccion de una parte del diccionario de
polaridades en este trabajo, hemos usado un corpus de unos 500 comentarios etiquetado
manualmente por una sola persona, la autora del texto; y para la construccion del corpus de
test hemos recogido 300 textos, también etiquetados manualmente solamente por la autora del
texto. Consideramos que para conseguir una mayor objetividad en el proceso de trabajo y los
resultados, seria necesario ampliar el tamafo de los corpus y encargar un grupo mayor de

personas con la tarea de etiquetar y analizar los textos de forma manual.
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6. Conclusion

Si ahora volvemos a las primeras paginas de este trabajo y miramos la lista de los objetivos
que nos habiamos propuesto, se puede decir que hemos cumplido con todos ellos: A final de
cuentas construimos un diccionario de 2695 palabras con polaridad positiva 0 negativa
estableciendo tres criterios distintos de recogida, de tres fuentes distintas, con lo cual
aseguramos una mayor cobertura. Después disefiamos el prototipo de un modelo capaz de
incorporar la informacion del diccionario y encontramos las herramientas necesarias (Tree-
Tagger y Classif) para poner el sistema de analisis de sentimiento a funcionar de verdad.
Luego construimos un corpus de test de 300 textos de 14 dominios distintos que procesamos
usando nuestro modelo y asi conseguimos un 56 % de precision. Finalmente disefiamos una
especie de rubrica para la evaluacion cualitativa donde pudimos ver el rendimiento real de

nuestro programa en una serie de aspectos concretos.

No obstante, justamente durante la evaluacion cualitativa, el ultimo de nuestros objetivos
principales, observamos una serie de problemas muy serios en el funcionamiento del modelo
gue construimos. Hemos observado que el acierto en la clasificacion de una parte significante
de los textos se debe no tanto a las capacidades de nuestro sistema, sino a la casualidad. A
partir de este problema de gran gravedad surgi6é la necesidad de establecer una serie de
objetivos nuevos cara al futuro. Sobre todo, se confirm¢ la necesidad de enriquecer el sistema
de analisis de sentimiento actual con un modulo de analisis sintactico para poder resolver una
serie de casos problematicos. Dado el limitado tamafio de este trabajo no hemos presentado
soluciones definitivas, pero si puntos de partida y un conjunto de datos tutiles para que las
imprecisiones encontradas puedan ser tratadas en el futuro con el fin de mejorar el modelo

actual.

Aun asi y a pesar de todos los problemas cualitativos encontrados, es importante sefalar que
estos tipos de sistemas, cuando trabajan con una gran cantidad de datos, pueden ser de gran
utilidad para detectar tendencias en redes sociales, por ejemplo, incluso con una precision
relativamente baja de acierto (60-70%). En la era de la tecnologia Big Data se busca mas la
eficiencia del sistema (su rapidez y robustez) que la calidad del mismo, ya que la mejora de la
calidad (normalmente asociada al procesamiento de mdas informacion lingiiistica) puede
redundar en problemas de eficiencia computacional. En este sentido es recomendable tener en
cuenta este debate sobre la relacion entre los aspectos de calidad y eficiencia e intentar buscar

un equilibrio entre los dos.
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ANEXO 1: DICCIONARIO

ADJETIVOS

Positivos
(Total: 580)

Negativos
(Total: 485)

a0COJTIOTECH, aBTEHTHYCH, aBTOPUTETEH,
aKJIaMUpaH, aKTyaleH, aHTeJICKH, alleTUTEH,
apoMaTeH, aTpaKTUBEH, 0€3KOPHCTEH,
0e300mauen, Oe3omaceH, 6e30TKa3eH, Oe3IIaTeH,
Oe3norperieH, 6e3cTpaiieH, Oe3ymnpeydeH,
0e3ycioBeH, Oe3leHeH, OeexuT, OUCThp, OJar,
OnarozapeH, OarojapcTBeH, 01aroIeHCTBYBAIII,
OnaroHafiey/ieH, OJIaronoIyyeH, 6JaromoryqHo,
OnaronpuindeH, O1aronpusITeH, 6aropasymeH,
OyaropoicH, 0J1arocyioBeH, 0JIarOTBOPUTEIICH,
Onasmuen, OecTsIn, OJIICKaB, boraT, 00KeCTBEH,
OpwistHTEH, OBP3, BIIBXHOBEH, BIbXHOBSBAIIL,
BEJbP, BSKIIHB, BEJIMK, BEIHKOIYIIICH,
BEJIMKOJICTICH, BEINYAaB, BEJIMUECTBEH, BEPEH,
Becell, BUJICH, BKYCEH , BIHMATEIICH, BIIOOCH,
BHUMATEJICH, BHYIUTEJICH, BIICYATIICH,
BIICYATJISABAIIl, BCECUJICH, BCECTPAHEH, BTAJICH,
BB3BHUIIIECH, BB3IIPUEMYNB, BH3TOPIKEH,
BB3XBAJIMTE/ICH, Bb3XBalIIBaH, B3XHTEH,
BB3XHUTHUTEJICH, BBHIHYBAIIL, BhINICOEH,
BBHOJIYIIIEBEH, BHOIYIIIEBSBAII, BBPXOBEH,
rapaHTUpaH, FTeHUANICH, TePOUYCH, TTIAJbK, TOPI,
TFOCTONPUEMEH, TOT, FOTHH, TPAH/MO3¢H,
TpaIfo3eH, TPIKIINB, I€CH, IeTUKATEH,
JeTaiIeH , IUBEH, TUHAMHUYCH, TUPEKTEH,
TUCKpeTeH, o0JecTeH, 100po, 100poieTerneH,
no0pocepaeydeH, 100bp, JOBOJICH , JOCTATHYCH,
JIOCTOCH, JIOCTOJICTICH, IOCTBIICH, Jpar,
JPYKEIT00CH, TyXOBUT, IBITOTPACH, CKCIIEPTEH,
EKCTpa, CEeTaHTeH, CTUTCH, EMOIIMOHAJICH,
eHepPruveH, eCTECTBEH, ETAIOHEH, CTHYEH,
edexreH, ehekTrBeH, eeKTUBHY, e(hUKaCEH,

e upeH, )KU3HEH, 3a0aBeH , 3a0eJIeKUTEIICEH,
3aBJajisBalll, 3aJ0BOJICH, 3a/I0BOJIUTEIICH,
3aJI0BOJISIBAILL, 33bJI00YCH, 3aHHTPHUTYBAlII,
3aJIeTeH, 3aMa3eH, 3anajieH, 3aOMHSII,
3apajiBaH, 3apa3sBalil, 3apu0eH, 3apuosBalil,
3acJICIUTENICH, 3aC/Iy KaBalll, 3aCJTy)KEH, 3aCMSH,
3aIeMeTSBAIIl, 3BE3/ICH, 3/IPaB , 3[PABOMUCIICIII,
3IPaBOCIIOBEH, 3JIaTCH, 3HAMCHHT, 3HAYHM ,
3HAYMTEINIEH, 3PSIT, HTPUB, HeaIeH, HANINYEH,
W3BasH, U3BECTCH, M3BbH3EMEH, U3TOJICH,
U3bPIKIIUB, U3UCKAH, U3KITIOUHTEIICH,
W3KYIIUTENCH, H3HEHAIaH, N3HEHA IBAIIl,
M300MIIeH, H300peTaTesieH, N3MUTaH, U3IPOOBaH,
W3pa3UTENCH, U3PSICH, U3THKHAT, U3THHUCH,
HM3YMHUTEJICH, U3YEPIIaTeIICH, U3SIICH, HMCHHT,
MHUIMATHBEH, HHTCJIUTCHTCH, HHTEPECEH,
WHTPHUTYBAII, UCKPEH, UCTUHCKH, KaIbPCH,

a0CypJieH, arpecUuBeH, arpECUBHO, aJTYCH,
AHCMHYCH, aHTUIIATHYCH, apOr'aHTEH, aXMaK,
OaBeH, OaBHOpa3BUBAIll, OaHaICH, Oc/IcH,
0e300keH, 0e3BKYCEH, O€3BOJICB, OE3/IOMEH,
Oe3myrieH, 6e3Knu3HeH, 0e3U3X0/IeH,
Oe3nHTepeceH, 0e3Mo3bueH, Oe3HaACKICH,
Oe3HaIex THO, Oe300pa3eH, 0E30TTOBOPEH,
0€30TroBOPHO, Oe3IoJIe3eH, OS3IOIIC3HO,
Oe3pamocreH, Oe3pa3chlieH, Oe3peneH, Oe3ChieH,
Oe3ciiaBeH, 0€3CMHUCIICH, 0€3ChIbPIKATEIICH,
Oe3chpicucH, Oe3yMeH, Oe3uOBeUCH,
0e3uyBCTBEH, OeceH, Onem, 61yIKaB, OOIINB,
Oose3neH, 0oieH, 0oaHaB, 00JIHHYAB, Obras,
BapBapCKH, BACOKOMEPEH, BOHSII, BpaKaeOeH,
BpelicH, BTOPOCTEIICHEH, BYJIrapeH, Bb3MYTEH,
BB3MYTHUTEIICH, Bb3ca0, BsI, FaJicH, TIaMaB,
TJIyIaB, TIIYIAIIKHA, THEBEH, THETAIL, THYCEH,
TOPECTEH, TOPYHB, TPO3EH, TPOTECKOB, TPYO,
rpyOHUSHCKH, Aajied, ABYJIH4eH, 1ebed,
neOenalku, 1e30PUCHTHUPAH, JACTIPECaPCKH,
JICTIPeCUpaH, JAepecupall, JeCIOTHYCH,
JNETUHCKH, eeKTeH, IMKTATOPCKH, TUCOHAHTEH,
JIOJTHOKAYECTBEH, IOTHONMPOOEH, 0CaIeH,
JIOCAJUINB, JOTETJIUB, IPa3HEIl, 1peOHaB,
JIPUTIaB, ErOMCTUYCH, €IHO00pa3eH,
€JIEMEHTAPEH, KAaJIeH, )KAIbK, )KECTOKOCHPJICUCH,
KUIIaB, 3201y IeH, 3a0bpKaH, 3aMpsil,
3aIUIAlIUTENCH, 3aIUIeTEH, 3aCTPAIUTEIICH,
3aTpy/IHEH, 3aTPyIHUTENICH, 3aTHHTEH, 3as/IUB,
31100€H, 3JI0BEII, 3JI0BOHEH, 3JI0YECT, 3JIOIIACTEH,
3bJ1, UANOTCKH, U30YXITUB, U3BETPSUI, U3BPATEH,
U3ryOeH, U3KYCTBEH, U3KY (D1, U3KBIUCH,
M3JIMIIEH, H3MBYEH, M3HEMOIISI, H30CTABEH,
M30CTaHaj, M3IUIANIEH, H3TOIIABAILl, H3TOILEH,
W3TOTUTENICH, N3ThPKaH, n3xa0beH, nH(paHTIIICH,
HHIW/JICHTEH, HCTePUUCH, KaJIaB, KalPU3EeH,
karactpodaleH, KekaB, KUPJIUB, KUCEI, KJIET,
KJIMIIIE, KOBapeH, KOPTH, KOIIMapeH, KpacTas,
KpaThK, KPUB, KPBBOXKAJICH, Ky4H, KbPTOBCKH,
na0WIIeH, JIAMHSH, TaKOM, JIEHUB, JINTaB,
JIUIIEMEPEH, JIOI, Iy, TbXKJINUB, JTbKOBEH, Ma3eH,
MaJOyYMEH, MaJIONICHEeH, MaQUOTCKH, MEKYIIIAB,
MEJIaHXOJINYCH, MEP3bK, MU3EPCH, MUPH3IIUB,
MHHM, MOHOTOHEH, MPa3eH, MPbCEH, MYIEH,
MYXJISICaJl, MbP3€JIUB, MbPJISB, MbPTAB, MbPILAB,
MbUCH, MBUUTEJICH, HAar'bJI, HATyT, HAUBCH, Hali-
JIoIIaTa, Hal-JIOIIMNTE, Hal-JIONINs, Hal-JIOIIOTO,
HaJIyJHHYaB, HAMYCCH, HAllPa3CH, HalpEerHarT,
HACWJTHMYCCKH, HACKBPOUTENICH, HATCTHAT,
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KaueCTBCH, KBATU(UIMPAH, KIIACUICCKH,
KOMITaKTeH, KOMIICTCHTEeH, KOM(OpPTEH,
KOIIPUHEH, KOPEKTEH, KPACUB , KPACHOPCUUB,
KpeaTHUBEH, KPOTHK, KypHUO3€H, JIACKaB,
JIacKaTelIeH, JIeTeHapeH, JieK, JIECeH , JINKYBaIl,
JIOTUYEH, JIOSUIEH, TyKCO3€H, JIbCKaB, JIbYe3apeH,
JIBYUCT, TF00E3€H, IFOOUM , JIFOOSII, Mard4eH,
Marm4ecky, MarHeTHIeH, MaliCTOPCKH,
MaUTAIMIUHCKH, MEK, MEIIOIMYCH, MHUJI,
MUJIOBUJICH, MUJIOCTHB, MUPEH, MUPOJIIOOUB,
MJIaJ, MIAJSKKH, MOT'BIII, MOJICH, MOACPEH,
MOIITICH, MBIBP, HATU3ACH, HaTapeH, HaaeKICH,
Hal-Obp3usl, Hali-BeNTUKaTa, Hall-BEJIMKUTE, HAM-
BEJIUKUS, HAal-BEJIMKUAT, HA-BEJTUKOTO, HaMi-
BKYCeH, Hali-no0pa, Haii-nobpata, Haik-moOpH,
Hai-moOpuTe, Hal-100pYs, HA-TOOPHUST, HAl-
no0po, Hali-1o0OpOTO, HAl-T00Bp, Hal-
KpacuBara, Haill-KkpaCUBUTE, HA-KPAaCUBOTO, Hal-
JIOIIUAT, Hal-TTOIXOIAIIIOTO, Hal-TI0JIC3¢H, Hal-
IIpeKpacHaTa, Hai-IIPeKpacHOTO, HAM-CUITHUS,
Hall-CTpaxoTHOTO, Haii-Xy0OaBaTa, Hali-Xy0aBHTe,
Hal-xyOaBusl, Hall-XyOaBHAT, Hail-Xy0aBoToO,
Hal-IIcHEeH, Hall-IIIaCTIIMBHUTE, Hal-IIIACTIIMBHS,
HaN-IACTIUBUSAT, HAIIET, HAChPYUTEIICH,
HaXOJ4WB, HEBEPOSITCH, HEBEPOSITHO,
HejloceraeM, HeJKeH , He3a0paBuM, HE3aMEHUM,
He3eMeH, HEOOMKHOBEH, HEOOX0 UM, HEOIIETHEH,
HEOITUCYEM, HEOCIIOPUM, HEOTPAZHM,
HernoOeNM, HETIOBTOPUM, HEOIKYIIEH,
HETIOATPaBEH, HETTOAPAXKAEM, HETIOKBAPEH,
HEMOKJIATUM, HETTIOKhTHAT, HEITOPOYEH,
HEIPEKIIOHEH, HETIPECTOPEH, HEPUHY/ICH,
HECJIOMUM, HECPaBHHUM, HEYCTOUM, HEYCTPAIIIUM,
HEYSI3BUM, HOB , HOBATOPCKU, HOPMAJICH,
obasgreeH, odemaBaill, oOM4YeH, OOUYIUB,
oOHaexaaBalll, oOHaaAeXAeH, OOHOBEH,
oOoratsBaril, 000IpUTesIcH, 00pa3IoB, 00CTOEH,
obmuTeNneH, 0100peH, 0100puTeIeH, 03apeH,
03apsBalll, OKypaXUTEJICH, OMaeH, OITUTEH,
OTNITHMUCTHYCH, OPUTHHAJICH, OCIICITUTENICH,
0CO0€H, OCTOPOKEH, OCTPOYMEH, OTTOBOPEH,
OTJINYEH, OTMEPEH, OTIIyCKalll, 0XOJIEH,
OouYapoBaH, 04apoBarteseH, nep(eKTeH, NecTeuB,
TIeYCIIMBIIIL, MTHINCH, INIAMEHEH, TUICHUTEIICH,
IJIOIOHOCEH, TIOIOPOCH, TT0-00TaT, moaopaH,
MOITbPKaH, o100aBar, mo-100pa, mo-nobpara,
10-1100p0, MO-T00BP, TTO-TOBOJICH, TIOIXOISAII,
mouyepTaH, mo-3abaseH, 1Mo-3a0aBHO, M0-3/IPaB,
I0-3JIpaBo, O3UTHUBEH, IT0-3HAYNM, IT0-H3TO/ICH,
MO-UHTEPECEH, O-UHTEPECHO, O-KPACHUB, IO-
KpacHBa, MOJIC3¢H , ITO-JIECEH, TIOJIOKHUTEIICH,
MOJTYJIIPEH, TI0-MJIA]T, TO-MJIJCKKH, TIO-MOIIICH,
MO-HAJEXKJIEH, TOHOCUM, TIO-TTOIXOISIII, 110~
TIOJTYJISIPEH, TTO-TTOHOCHM, TTO-TIPUSATEH,

HAaTOBapEH, HATPAIICH, HaXaJleH, HAIUCTKH,
HealeTUTeH, HebaroaapeH, HeOIaronprusTeH,
HEBEPCH, HEB3pauCH, HCBHUMATEJICH,
HEBB3IUTaH, HETO/ICH, HETPAMOTEH,
HeJA00POKaYeCTBEH, HEIOBOJICH, HEAOIIAH,
HEJIOMUCIICH, HEJIOMYCTHM, HEJIOPA3BHT,
HEJ0pachy, HEOCTAaThUYCH, HEIOCTOCH, HEIbIaB,
HEECTECTBEH, HEXKEIaH, HeKellaTesIeH,
HE3aKOHEH, He3aCTy)KeH, He3/IpaB, HeH3IbPIKITHB,
HEW3UCKaH, HeM3MNPaBeH, HEKaIbPCH, HCKAHECH,
HEKAYECTBCH, HCKOMIICTEHTCH, HCKPACHUB,
HeJeralieH, Hellell, HEIOBBK, HEJIOTHYEH,
HENI0e3eH, HeMOopaJieH, HEMOIIEH, HEHOPMAJICH,
HEHOPMAJTHO, HEHYKCH, HeoOeIaBar,
HEOOMUCIICH, HEOpraHU3UPaH, HEOTKPOBCH,
HETUTOIOPOICH, HEMTOTOTBEH, HETIO X OJIAIIL,
HETIIOHOCHM, HETIOCJIeI0BATEIICH, HEMOTPEOCH,
HETOXBATCH, HENPABUIICH, HETIPUBETIIUB,
HETPUBJICKATEIICH, HETPUEMIIUB, HETIPUITHYCH,
HETPUCTOCH, HEMPUSI3HEH, HEIIPHUSTEH,
HENPOJYKTUBEH, HSITPOCTHM, HEpPaJ ,
HEpaJ0CTeH, Hepa3orpacM, Hepa3moJIOKEH,
HEPa3ChJIMB, Hepa3yMeH, HEpBEH , HepelieH,
HEPEJIOBECH, HECEPUO3CH, HECUTYPEH,
HECHMITATHYEH, HECKOIIOCAH, HECKOITOCEH,
HECMMCIIEH, HECHOCEH, HECITOKOEH,
HECIOJIYYINB, HECTIOCOOCH, HECTIPABE/JIUB,
HecTaOWIIeH, HECXBATIIUB, HEChBBPIIICH,
HEChOOPA3UTENICH, HETAKTUYCH, HETOYCH,
HETpaeH, HeThPIICNINB, HEY/IaueH, Hey100¢H,
HEYMECTEH, HEYCIICIIICH, HEYUYTHB,
HEXapMOHHWYCH, HEXYMaHEH, HEUCCTEH,
HEUYUCTOILTHTEH, HEUOBEYEH, HEMACTEH, HESICEH,
HESICHO, HU3BEPTHAT, HU3bK, HUIIOXKEH,
o0e3nokouTeseH, 00e3chpueH, 00e3yMsi,
o0ujieH, oOMXK A, oOpeMeHuTeNeH, 00peveH,
o0ceOBalll, 00bpKaH, OrpaHUYEH, OKasH,
OMpa3eH, OlakK, OMaceH, OCKbPOEH,
OCKBpOUTENICH, OCTapPSLT, OTOIBCKBAIIL,
OTOTbCHAT, OTBPATEH, OTBPATUTEICH,
OTBPATUTEIHO, OTErYUTENICH, OTMbCTUTEIICH,
OTIIaJHAJI, OTXBBPJICH, OTYaKBAaIll, OTYasH,
rnaryoeH, mapasuTeH, IapaHOU4eH,
[MECHMHCTHYCH, TIeYajieH, IIa4eBeH, IIeOeHCKH,
IUIMTKOYMEH, TUIOCHK, TIOBPE/ICH, TOBBPXHOCTEH,
[IOTHYCEH, TIOTPEIIeH, TI0JJI03PUTEIICH,
MTOJTIPAaBEH, MOIbJI, O3bOPCKH, MO-JIOIII, IO0-
JIola, MO-JIOIIH, MTO-JIOIIO, TOOPsI3aH,
MTOCPEACTBEH, TOChPHA, IOTUCKAIIL, TOTUCHAT,
ITOTHCHUYECKH, TTOTPECABAILl, TONIBI,
[Pa3HOIJIaB, IPaXOCHUYECKH, IPAIICH, IPEB3ET,
MIPE3PSIH, PECTOSLI, MPECTHIICH, MPETCHIINO3EH,
MpexBaJjicH, MpelakaH, MPUMHUTHBEH, IPUTSCHEH,
MIPUTECHUTEIICH, MPOOJIEeMEH, MPO3anycH,
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MOMYJISIPEH, MOPa3UTENIeH, MOPAABYCH, TO-CHUIICH,
0-CHJTHA, TIOCITYIIIEH, TI0-CIIOKOCH, IT0-CTa0MIIeH,
mo-yno0eH, mo-y100Ho, I0-yMeH, TI0-yMHa,
MoxBaJieH, Mo-xy0aB, Mo-xy0basa, mo-xybasu, 1o-
Xy0aBo, MOYETeH, MTOYTEH, HOYTEHO, O-IIACTIIHB,
0-5IK, TIPaBJIUB, IPAaBHUJICH, IPABIIIHO,
Mpa3HUYeH, MPaKTUYCH, IPEBB3X0/ICH, IpeaH,
Ipe/ICTaBUTETICH, IPEKPAceH, MPEJICCTEH,
MPEIBCTUTEINEH, TIPETIOPbYaH, IPEIIOPHUNTEIICH,
NPECTHKEH, TIPELIN3CH, IIPUBETIIHB,
MPUBJICKATENICH, IPUEMIIUB, IPU3HATEIICH,
NpUKa3eH, MPUINIEH, IPUMaMIIUB, IPIMEpPEH,
MPUCTOEH, MPUATEH , IPOBEPEH, MPO3OPIIUB,
Mpo3payeH, IPOHUIIATENEH, TPOCIABEH,
npodecronaneH, IpoxIaaeH, MPOUYyT, IPsIM,
I'BITHOLICHEH, ITBPBOKIIACEH, PAJOCTEH, PaIylIeH,
pasbwuparil, pa3dpaH, pa3BbJIHyBaH, Pa3rOBOPIIKB,
pas3KoIleH, pa3HOOOpa3eH, pa3ChIUB, pa3yMeH,
peasieH, pealMCTHYCH, pelaKCHpAaIl,
PEMOHTHpPAaH, pEHOMUpPaH, PSIbK, CBEXK, CBECTEH,
CBHJIEH, CBOOOJICH, CEKCH, CEMITHJI, CEH3allMOHEH,
CEpPHO3CH, CUTYPEH, CHJICH, CHMITATHYEH , CHSICILL,
CKBITOLICHEH, CIIAaBEH, CIIAJIKa, CIIAJIKO,
CIIaAKOIAYMEH, CIIalypCKH, CIaIbK, CIIbHYEB,
CMaiBall, CMeJ, CMUCJICH, CHa)KEH, COYCH,
CIIeMaJIeH, CTIOKOEH, CITOIYWINB, CHOHTAHTEH,
CIIOPTCMEHCKH, CIIOCO0EH, CIpaBe/IJInB,
CIIpETHAT, CPBYCH, CTaOuUIIeH, CTapaTeleH,
CTHWJIEH, CTPACTEH, CTPaxXOTeH, CTPOEH, CyIIep,
CYIIEPCKH, CXBATJIMB, ChOJIA3HUTENICH, ChBECTEH,
CHBBPIIICH, ChIbPXKATEICH, ChOOpa3eH,
cb0OpasuTeNeH, ChpCUYeH, ChPIAT, ChCTOSATENCH,
CBIIMHCKH, TAKTUYEH, TAJIAHTIIMB, TECTBaH,
TOITBJI, TOYEH, TPaeH, TPE3B, TPOTraTeleH,
TpOTBaIl, TY4eH, ThPKECTBEH, ThPIIEIUB, yOaBo,
yOenuTeneH, yBepeH, yBilIeKaTelIeH, yealeH,
yIUBUTEJICH, YI00€H, YIOBIETBOPEH, YKpEITHAI,
YMEH, YMEpEH, YMECTEH, YMUIIUTEIICH, YHUKAJICH,
YPaBHOBECEH, YCMHUXHAT, YCIICIIEH,
YCIIOKOUTEJICH, YCTOWYHB, YTBBPUTEIICH,
YTEUINTENEH, YUTHB, YIOTEH, (DaHTacTHYEH,
(eHoMeHaseH, (UH, XapU3MaTHYCH,
XapMOHHWYEH, XBAJICOCTBEH, XUAPATUPAILl, XUTHD,
Xpabbp, XpHucuM, xy0baB, XyO0aBUYbBK, Xy0aBo,
XYMOPHCTHYEH, [[BETYIII, [IeIeChO0pa3eH, IICHEH,
94apoOBEH, YapO/IeeH, YEeCTEH, YSCTUT, YUCT, YUTAB,
YOBEIIKH, 9YyBCTBEH, Uy/ICH, Yy/IeCeH ,
4yI0OTBOPEH, IIAMITHOHCKH, IIETOBHUT, IIHUK,
IIMKO3€H, MIACTIIMB , ISABD, IIYD, K, SPBK, ICEH

MIPOKaKEH, MPOKIIET, MPOIaIHAI, POCT,
MIPOCTAIIKH, IPOCSIIKH, IPOTUBCH, ITPOTOYCH,
ITBKJICH, Pa3BaJICH, pa3BpaTeH, Pas3riie3eH,
pa3THEBEH, pa3/ipa3HeH, pa3pa3HUTEIICH,
pasKIalllKaH, pa3HeOUTEeH, pa304apoBaH,
pa3ouapoBalll, Pa3loKbCaH, Pa3CUIITHHYCCKH,
pascTpoeH, pa3TOYUTEIICH, Pa3TPEBOXKEH,
Pa3XBBPIISIH, PA3XUTUTEICH, PUCKOB, POOCKH,
CaMOJI0OBOJIEH, CATAHWHCKHY, CBA IJINB, CBUHCKH,
CBUPEITI, CEJICKHU, CEJISIIKH, CKallaH, CKBEPEH,
CKCITYUTEH, CKOTCKH, CKy4YeH, C1a00CHIICH,
cmaborerneceH, cmaboyMeH, caboxapakTepeH,
CJIOKEH, CMaxHaT, CMOTaH, CMPaJIJIUB, CMyTCH,
CMyIIaBalil, CMbPTOHOCEH, CpaMeH, CTap ,
CTapOMOJICH, CTpaJialll, CTPaHEeH, CTPAHUYCH,
CTpaxJIMB, CTPECHAT, CHKPYIICH, CbMHUTEIICH,
CT;pI[I/IT, CbCHIIaH, CbCHUIIATCJICH, TCraB, TCXKBK,
TEPOPUCTUYEH, TECHOIPBJI, THPAHUYEH,
Tparu4eH, TPEBOXKEH, TPUBHUAJICH, TPOMAB,
TPYAEH, TPYAHO, TPBHIIUB, THXKEH, ThIL,
THIIOIJIAB, THIIOYMEH, TATOCTEH, YOUT, y)KaceH,
YMOPEH, YMOPUTEIICH, YHU3UTEJICH, YILIAIICH,
yCIIOKHEH, (panmms, daTtaneH, (GpammcTky,
xa0sII1, XaJITaB, XUJIaB, UHUYCH, Yy IOBUILICH,
[IaHTaB, NIOKUPAI, IIyMEH, SJ0CaH, IPOCTEH

VERBOS

Positivos
(Total: 234)

Negativos
(Total: 385)

arutoupam, 0JiarociaBsM, OJIarocioBs, OJa3Hs,
OJrecTsi, 0OTOTBOPSI, BI/XHOBS, BJJbXHOBSIBaM,

aiapmupam, 0e3rmokos, Ous, OJIoKupam, 60IIH,
OpakyBaM, OpblIoJIeBs, Oyaankam, ObpKam,
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BeceJIs, BJICKA, BIIOOBAM, BIIOOS, BIIEUATIIS ,
BIIEYAT/ISIBaM, Bb3HArpais, Bb3HArpaKaaBam,
BB3CTaHOBS , Bb3CTAHOBSIBAM, BH3XBAalld ,
BB3XBaJISIBAM, BB3XUTS, BH3XHUIIaBaM, BBIIHYBaM,
BBHOJIYIIEBS, BHOAYIIEBSIBAM, Tallsl, TAPAHTHPAM,
ropnesi, rpabBam, rpabHa , Tpes, Honagam,
JIOTIaHa, JOMPUHACSAM, TOTIpUHECa ,
SHTycHasupam, 3a0aBsBam, 3aBiajes,
3aBiagsBaM, 3a70BOJIS , 3aJ0BOJISABAM,
3aWHTEePECOBaM, 3aUHTEPECYBaM, 3aHHTPUTYBaM,
3aly’Ka, 3aJIy’KaBaM, 3aIF00BaM, 3aIr004 ,
3a00m9am, 3apasiBam, 3apuos, 3apudsBam,
3aciens , 3aciernsaBaMm, 3acilya, 3aciyKaBam,
3aIIeMeTs , 3alleMETABaM, H3HEHAIaM,
W3HEHAJ[BaM, U3yMsl , U3yMSIBaM, HHTPUTYBaM,
keds1, Jackas, To0sI, MedTasi, MIJIBaM,
MOJICPHU3UPAM, HArPpajis, HarpaXkaaBam,
HaJMHHA, HAMUHAaBaM, HallpeIHA, HACUTS,
HaCHIIaM, HACJIaJsl, HaclaKaBaM, Hachpya ,
HachpyaBaMm, HpaBsi, 00aliBam, 00ast, 00e3meTs ,
oOe3iieTsiBaM, OOMKBaM, OOMKHA, 00UYaM,
o0Oiiex4a , o0jJeKyaBaM, 0OHOBS , OOHOBSIBaM,
obonps , oboapsiBam, 060xkaBaM, 000KECTBS ,
000KeCTBsABaM, OBJIaJ/iesl, OBJIAIsIBaM, 0J100ps,
oMarb0caM, OMarbOCBaM, OMaiBaM, oMas,
OCBeXa , OCBE)KaBaM, 0CBOOO/Is, OCUTYPs, OTIIHYA
, OTJIN4aBaMm, OTIIpa3HyBaM, OTIIyCKaM, OTITyCHa,
OIICHS , OIICHSIBAM, 04apOBaM, OIIACTIIUBS ,
OILIACTIUBSABAM, [1ACBaM, IT€YEIs], IIJICHS ,
IJICHABaM, 1o0e/Is, moOexaaBaM, IOBECeIs,
TOTaJIsl, MOAABPKAM, TTOJIKPETIS, IIOJKPEIISIM,
MOJTHOBS , TOJTHOBSIBAM, MOJI00Ps , MOJ00psBaM,
[TOATIOMAaraMm , IOIIOMOTHa, ITOACHIIBAM,
MOIX 0K 1aM, 1103a0aBIsiBaM, MO3/1pass,
MO3/IpaBsiBaM, MMOJIacKasl, ToMaram, MOMHUJIBaM,
MOMOTHA, TOOIIPS , MOOIIPSIBAM, TOpa3s ,
1opassBam, IOCMHUBaM, [IOXBAJIBaM, ITOXBAJIS,
MOXBaJIsIBaM, IIOYMTaM, Ipa3HyBaM, mpedops,
mperpbiam, IpearnoyueTa, mpeIrnoYnTam,
rpeapasiojiaraM, mpeapasnosioka, MPeKIaHsIM,
IIPEKJIOHS, IPENopbYaM, IIPEIoOpbUBaM,
MPUBETCTBAM, MIPUBJICKA, IPUBINYAM, TIPUBBPIKA,
MPUBBHP3BAM, IPUCTPACTS, TPUCTPACTIBAM,
MIPOBBPBSI, MPOLIBQTIBAM, TPOUYS, paaBaMm,
pakzam, pa3Becesisi, pa3BeceliiBaM, pa3Biieka,
pasBiInYaM, pa3BhIHYBaM, pa3kpacs, pasHexa,
pasHexBaM, pa3llycHa, pa3cMesi , pa3cCMHUBaM,
pascMsixa, pa3ToBapBaMm, pa3uyBCTBaM,
pedopmupam, poas, cOmmka, COMMKaBaMm,
CHUMITATH3HpaM, CJINCaM, CIICBaM, CMaiiBaMm,
cMas, CIiedesiBaMm, CIieyelrs, CrroMaram, ClioMorHa
, CpaboTBaMm, cpaboTs, ChIACHCTBAM, CHXKHBS ,
CHKHUBSIBAM, ChOOpa3siBaM, Tauya, TPOTHA, YBaXa ,
yBa)kaBaM, yBJIeKa, yBIMYaM, YIUBJI ,

BOecs , BOecsBaM , BKMCHA, BIIOIIIA , BJIOIIIABaM,
BIY/sIBAM, BOHS, Bpelisl, Bb3MYTS, Bb3MYIIIaBaMm,
rajiy, rajs, ra3s , raayBam, TJI0KIs, THETS,
THHUSI, THYCSl, TOHSI, Tpela, ry0s,
JIC30praHu3upam, Ierpecupam, 0cais,
JOCaXKaM, Ipa3Hsl, IPOTHPaM, JSBOITYBaM,
JKETrBaM, )KeTHa, 3a0uBam, 3a0us, 320y,
3a0yxmaBam, 3a0bpKaM, 3a0bpPKBaM, 3arvHa,
3ary0si, 3apbCTBaM, 3a]IPhCTS, 3aMbPCABaAM,
3aHeMaps , 3aHeMapsiBaM, 3ariaxa, 3arviaiia ,
3arUialiBaM, 3aruieTa, 3ariuTam, 3apexa,
3aps3BaM, 3acerHa, 3acpams, 3acTpalia ,
3acTpainaBam, 3acsaram, 3aTpy/IHs , 3aTPyIHIBAM,
3aXBBPIIS , 3aXBBPIISIM, 3II0YIIOTPEOSIBaM,
UTHOPUPAM, U3BpATs, U3BBPTAM, U3BHPTS ,
W3raBpsi, U3TaBPSIM, U3THHS, U3TOHS, U3IPA3HS,
W3IbHs, U3KOPMs1, U3MaMBaM, U3Mamsi, U3MOps ,
I/I3M0p$IBaM, n3Mbda , UIBMb4BaM, U3HACUJIBAM,
W3HACHIIS, U3HEBEPS , U3HEBEPSBAM, U3HEKA,
HN3HCKBaM, UBHEMOLIABAM, I/I3HCpBH, I/I3HCpB$1M,
I/I3HyZ[BaM, n3omnadaBaM, U30CTaBs , U30CTaBAM,
W3IUIaIIa, U3IIIAIBaM, U3MOPTBAM, H3ITyCKaM,
U3ITyCHA, U3MYIIa, U3MYIaM, U3pa3XxoJiBaMm,
U3pa3xos , U3Te3aBaM, U3Tep3aBaM, U3TOIABaM,
M3TOIIA, U3Xa0sBaM, KaTacTpodupam, KIIFOMBaM,
KIIOMHA , KOMIUTHIMPaM, KOHTY3s, KOpYMITHpam,
Kpaja, Kylam, JJaBupam, JIeIHa, JIMIICBaM, JIbKa,
Ma3Hs, MAITPETUPAM, MaMsl , Mpa3sl , MPbHKaM,
MBpCs, Mbua, Ha0yTaM, HA0yTBaM, HaBJIeKa,
HaBpEIls, HABPEXKIaM, HaKaKa, HaKa3BaM,
HAMHUPHCBaM, HAMpa3BaM, HaMpassi, HalperHa,
HarnpsraM, HalycKam, HalyCHa, HapaHs,
HapaHsIBaM, HAPUTaM, HACTHPBS , HACTHPBSIBAM,
HaTOBapBaM, HaTOBapSI, HanaHBaM, HaTbXaBaM,
HAI[yIIBaM, HAIyTIs, HAYyKaM, HEJ0II00BaM,
HEI0JII00s1, HeMapsi, HEHABMK1aM, HepBUpaM,
00BHUHs1, 00e3rIIaBs, 00e3Kypaxa,
obe3kypakaBaM, 00€3MOKO0sI, 00E3IMOKOsBaM,
obe3chpua , 00e3crpuaBaM, 00U , OOMKIAM,
obpemMeHs , oOpeMeHsIBaM, 0OprBaM, OOpHHA,
00BpKaM, 00BPKBaM, OTEIIIIS , OTENIISIM, OTOpYa ,
orop4aBam, orpadBam, orpa0si, o’kecToya ,
O’KeCToYaBaM, 03Bepes , 03BEpsABaM, 031100 ,
03J10051BaM, 030pBaM, 030Ps , OMaJIOMOII[ABaM,
OMaJIOMOIIIsI, OMPB3BaM, OMPb3HA, OMAacsBaM,
orevas , oreyaisBaM, OIjIaKkBaM, oIiaya,
OILIeCKaM, OIJIECKBAM, OILIETa, OILUINTAM,
OCKBEpHSI, OCKBPOS , OCKbPOsIBaM, OTOTBCKBAM,
OTOTbCHA, OTBPATS, OTBpaIlaBaM, OTerya ,
oTeryaBaM, OTKa)ka, OTKa3BaM, OTIaam,
OTIIaJHa, OTXBBPJIS, OTXBBPJISAM, OTUAHBAM,
oT4as , oLlanBaM, MuJIes, ITUCBaM, IIMCHa, IJIalla,
ILTIOS, IIOOECHEs, TTOOECHSBaM, TIOBPE/IS,
[TOBPBIIAM, TIOBbPHA, IIOTHYCS , IOTHYCSIBAM,
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YIWBISIBaM, YAOBIETBOPS , YIOBIETBOPABAM,
YIIECHSI , YJIECHSIBAM, YHU35I, yCMUXBaM,
YCMHXHa, yCIIes, YCIIOKOs, YCTIOKOSIBaM,
ycIsiBaM, yChBBPILIEHCTBAM, yXas, XapecaM,
XapecBaM, XBaJls, [IEHs

MoJIBE/1a, MTOIBEXK 1AM, TIOJJUTPaBaM, MOTy IsIBaM,
MOJIIIAIIA , HOATUIAIIBAM, TIOKBApS , TIOKBAPSIM,
MOKpYcsl , TOKPYyCsABaM, TIOOMPB3BaM,
MOOMpPB3Ha, IOpeska, IOCTPagaM, MOTUCKaM,
MOTHCHA, TIOTpeca, MOTpecaBaM, IIOTPECBaM,
MOTpHUCaM, TOXa0sBaM, Oy psiBaM, IPaxocam,
paxocBam, npedus, mperpes, Mpe3upam,
IPeKbCBaM, IPEKbCHA, TPEHEOperBam,
npeHeOperHa, mpeToBaps, mpeyBennya ,
mpeyBearyaBam, npenaxa, nperaxa, mpeuakam,
MpeLaKBam, rmpeva, npedkam, MpUHy I,
NPUHYKAaM, IPUTECHS , TPUTECHSBAM,
mpoOyTaM, MpoOyTBaMm, MPOBAJS , MPOBAIISIM,
NPOKJIMHAM, TIPOKBJIHA, PONAIHA, TPOTHJIC,
MPOITBIS, MPOITBXKIAM, IPOCPOYa , TPOCPOUBAM,
NICYBaM, pa3Bajsl , pa3BajsiM, pa3BHKaM,
pasBpalliaBaM, pasriessi, pa3srHeBsl, pa3THEBsIBaM,
paszpasHs, pa3kaiiBaMm, paskas , pa3Kpenis,
pazHeOuTBaM, pa3HEOUTS , pa30odapoBam,
pasnajHa, paspylia , pa3pyliaBaM, pa3cTpoiiBam,
pascTpost, pa3TpeBOKa , pa3TPEBOKBAM,
passimocam, passiiocBaMm, passuKaaM, paHs ,
paHsBaM, caboTHpaM, caMoyOus, CTpelaBam,
CKaHJANU3UpaM, CKarBaM, CKarls, CkapaM, CMyT,
CMyI[aBaM, CMBP/Is, CIIIalla, C'bBaM, CITbHA ,
CpHMHA, CPUTaM, CTpaxyBaMm, CTPeCHpaM, CTPECHa,
CTpSICKaM, CUYTISl, ChKaJIsl, ChKAISBaM,
CBXKEISIBaM, ChpIs, ChCUIIBAM, ChCHIIS, Tep3as,
TEpOPHU3UPAM, TOPMO3sI, TPEBOXKA, TPOBS,
yOuBam, yousi, yBOJIHSIBaM, yBpelsi, YBPEXKIaM,
YTHETS , YTHETSIBaM, Y)Kacsl , yKacs, yKacsBam,
yMapsimM, yMOpsi, yMOpsiBaM, yMpa, yHIKa ,
YHIDKaBaM, YHUIIOXKA , YHUIIIO)KaBaM, yIuiamnia ,
yIJIalBaMm, YCIOXKHS , YCIOKHIBaM, YCYKBaM,
YTEXHS, YTe)KHsIBaM, (pacHa, Xxa0si, XUTPYBaM,
XJICHYa, YOBbpPKaM, mrdaMm, IHKaIKaBs,
HIOKUPaM, s7I0caM, sJI0CBaM

SUSTANTIVOS

Positivos
(Total: 380)

Negativos
(Total: 557)

ABTEHTUYHOCT, aJIMUpALIUs, allHIIIalH, aKbJI,
aHreJs, aHreja4e, arvioIMCMEHT, arorei, apomar,
Oe3kopucTHue, 6e30MacTHOCT, 0€3CMBPTHE,
Oectcennp, 0Ky, Oyiaro, 61aronapHoCT,
Onarozar, 0JaroIeHCTBHUE, 0JIaronoJyyue,
Onaropozue, 6J1aropoICTBO, 0JIAr0CIOBHS,
0J1ar0CHCTOSTHHE, OJIATOTBOPUTEITHOCT,
0J1a)KEHCTBO, OJISICHK, OOTHMHS, 0OAPOCT,
O6onbOoHKa, 60HOOHUE, OpaBO, BIEXHOBCHHUE,
BEJIHKOJICIINE, BEJIMYECTBECHOCT, BEJIHYECTBO,
BeJIHYHKE, Becesi0a, Becelne, BeliHa, B3aUMHOCT,
B3aMMOIIOMOIII, BKYCOTHS, BPBX, Bb30y/a,
BB30YACHOCT, B30y IaHe, Bh3BUIIICHOCT,
BB3/ITaHe, Bb3MO)KHOCT, Bh3HATPAXKICHUE,

abcypa, aBapus, arOHHs, aKIUAEHT, aTKOXOIIHK,
QIYHOCT, AHTAKUMEHT, allaTUT, alaTus,
apOTaHTHOCT, aTeHTAaT, OaHKPYT, Oena, OeTHOCT,
OencrBue, Oe3BKycHIla, Oe31apHOCT, Oe3/IeHHOCT,
Oe3nelicTBre, Oe31e/IHUK, O€3HAaIEKTHOCT,
0e300pasue, 6e3MOKOHCTBO, OE3MOPIBK,
0e3pachAcTBO, Oe3cuine, 6e3CMHCICHOCT,
Oe3cmuciuiia, Oe3ch3HaHue, Oe3chHUE, Oe3yMue,
0e3yTeIIHoCT, Oe3yuyacTre, Oe3uectue, Oes, Ond,
003a, O0KITyK, Oonect, Ooska, Opeme, Oyana,
Oynamad, 03710, OBpJIOTa, BAPBAPHH, BEIINIIA,
BHM3aHTUHIIIMHA, BUHA, BUCOKOMEPHE, Bpar,
Bpak7eOHOCT, Bpe/a, BPsIBa, Bb3MYIICHHE,
BB3paKCHHE, TaJl, TaJIcHe, TaJIHa, TaJHsID,
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BB3MUTAHUE, BH3CTAHOBSBAHE, BH3TOPT,
BB3TOPIKEHOCT, BB3XHUIIICHHE, Bb3XO0/1, BhJIIHECHHUE,
BBIIICOHNK, BBIIICOCTBO, BHOAYIIIECBICHHUE,
raJIeHHK, TATbOBHOCT, TCHHATHOCT, TCHHU, TEepOii,
repOMCTBO, FOTOBHOCT, TaIHOBUIHOCT, Aap,
nap0Oa, 1apeHue, qapoBaHHe, JapOBUTOCT,
JICJIUKATEC, ISTMKATHOCT, IUCIUIUINHA, TOOPUHA,
noopozeren, Jo0poaymme, 100poTa,
noOpodecTuHa, TOOpyBaHe, TOOPSK, TOBEPEHHIK,
JIOBEpHE, IOBOJICTBO, IOCTOBEPHOCT,
JIOCTOMHCTBO, IParolueHHOCT, Ipyrap,
JpyTapcTBO, Ipyk0a, APYKHOCT,
SJIMHOICUCTBUE, CUHOAYIINE, CAMHOMUCITHE,
eK3aJITallvsl, eKCIIePT, CKCTa3, eKCTpa,
€JICTAHTHOCT, SITUKCHP, CITUT, EMOIIUS, EMIIATHS,
CHeprus, CHTYCHa3bM, eCTeTHKa, eydopus,
edeKT, KKax/a, xKap, KellaHUe, KUBOCT,
JKU3HEHOCT, JKU3HEPal0CT, 3a0aBa, 3a0aBicHNUE,
3a0aBIsBaHe, 33J10BOJICTBO, 33APYXKHOCT,
3a10)k0a, 3apu0sBKa, 3aCCeICHUE, 3aCIIyTa,
3axJjac, 3eHUT, 3/1aT0, 3HAMEHUTOCT, UI0JI,
n30aBa, m30IUK, N30PAaHUK, H3BECTHOCT,
M3IUTHATOCT, H3HEHA1a, H300HIIHE,
M300pETaTEeTHOCT, M3THHYCHOCT, U3yMIICHUE,
H3SIIECCTBO, UMEHUTOCT, HHTEJICKT ,
HWHTEIUTEeHTHOCT, HHTEpeC, Ked), KONIEKTHBHOCT,
KOIIPHHA, KpaJiuila, KpacaBell, KpacaBHIIa,
KpacoTa, KPexKOCT, KyJITypa, Kypruo3, KbCMET,
KbCMETJIMHKA, KbCMETIINUS, JICT€HIa, JIECHHUHA,
JISCHOTA, JIOBKOCT, JIOSTHOCT, JIYKC, TbCKaBUHA,
m00e3HOCT, II00MMeI, TI00UMKa, T000B, Marus,
MarHeTH3bM, MarbOCHHUIIA, MacTop,
MaicTOpCTBO, MaHHUsI, MEKOTA, MEpakK, MeuTa,
MUJIOCHPANE, MUP, MOTBILIECTBO, MOIL, MbAPOCT,
HAroH, Harpaja, HaJapeHoCT, HAJeK A,
HAKJIOHHOCT, HAITPEIbK, Hacaa, HacIaKICHHUE,
HACTPOCHHE, HAXOIYMBOCT, HAYETCHOCT,
HEXHOCT, HEThPIICHHE, HOBOCT, 00asiHuE, 00HY,
o0Jex4eHne, oopasell, OyIIeBICHUE, OMAHOCT,
OIITUMUCT, Opra3zbM, OpUT'MHUATIHOCT, OPUCHHILIA,
OTKPHUTHUE, OTINYUC, OTIIMUUTCIHOCT, OTMOPA,
OTCTBITKA, OYAPOBAHUE, OUAPOBATEIHOCT, MATOC,
nep(HEKTHOCT, MUY, MUIITHOCT, TIaM |,
[JIAMEHHOCT, ITBTHOCT, ILTIOC, TOOEINTEN,
moOeInTeNKa, OAIPEKHUK, TOAKPETa,
mooOpeHue, o3/ipas, Mo3ApaBicHNe, Mo3a,
MOMHPEHHE, TOMOIII, TOMITO3HOCT, MOMaJICHNUE,
TIOpPHB, ITIOCTHKEHNE, TOXBAJIA, II0XBAT, TOYNBKA,
MOYHT, TIOYUTATEN, TOYTCHOCT, MPA3HHUK,
MPEIUMCTBO, TIPEIHUHA, TIPEIECT, MPEYCIIsIBAHE,
MIPUBHUJICTHSI, IPUBJICKATEIIHOCT, IPUBBPIKEHUK,
MPUBBP3AHOCT, MPU3HAHHUE, TIPUKA3KA,
MPUCTPACTEHOCT, IPUATHOCT, POTpEC,
MIPO30PJIUBOCT, IPOMOILIUS, POHUILIATEIIHOCT,

raJIHApH, TaiocT, rad, Tuden, raaBodomue,
TJIaMaBIUHA, TIIE30THSA, TIYTaK, TIyavka,
[JIYIOCT, THET, THHJIA, THYC, THAB, TOBEJIO,
rOpecT, TOPYUBUHA, TOCIIOIUHYO, TPEIIIKa,
TPEIIHHK, TPOOHIIE, TPO3HHUK, TPO30THS,
rpyousH, rpybocT, rpsx, rydeHe, ry3HOCT, I'b3,
'bpYCHE, IBYJIMYHE, AeOenak, nedus, qemMoe,
IIEMOH, nerpecus, neeKT, NeQUInT, TUBOTHS,
nuckoMdopT, TOHOC, TOHOCHHUK, J0cana,
JI0CAJUIUBOCT, JOCAJHUK, Ipa3HeHE, TPa3HeHHE,
Ipa3HUTEN, ApaKa, ipama, IPUCHS, IbHO, IbPTakK,
IISIBOJI, ETOM3BM, ETOHCT, ETOUCTKA, CKCKPEMEHT,
EXHJTHOCT, JKaJ , )Kaj0a, )KaloCT, JKeHKap, KEeHYO,
JKEPTBA, )KECTOKOCT, )KUBOTHHCTBO, 3a0aBsHE,
3abenexka, 3a0emKKa, 3a0:1yaa, 320y /1aBaHe,
3abomnsBaHe, 3ary0a, 3aryOeHsK, 3aryOeHsIIH,
3aJIHUK, 33JpbCTBaHE, 3aKbCHEHHE, 3aMbPCSIBaHE,
3aCTOM, 3aTIbCTABAHE, 3aTPyIHCHHE, 3JIUHA, 3]10,
31004, 3710T0IyKa, 370MOIyIHe, 310CT,
3510ynoTpeda, 3J104eCTHHA, 3JI0IACTHE, 30MOH,
30D, UAUOT, UUOTKA, UAUOTIIMHA, U3BEPT,
W3THaHWe, N3IbHKA, N3KYCTBEHOCT, H3MaMa,
H3MaMHHK, U3MET, U3MHUCINIA, H3MbUBAHE,
W3HACHIIBaHE, N3HACHIIBAY, H3HEMOIIISIBAHE,
M3HEMOIISIIOCT, H3HYBaHe, N3HypEeHHE,
W3HYPEHOCT, U30CTaBaHe, H30CTaHAIIOCT,
U3MUTaHKE, U3IPAKHEHUE, U3POJI, U3TE3aHNE,
U3TOIaBaHe, H3TOIIEHNE, H3TOIIEHOCT, H3IIEIKA,
n34ajane, u3deprBane, HHOaHTHUITHOCT,
WHITUJICHT, KallaH, KaTakJIu3bM, KatacTpoda,
Kaxbp, KUY, KJICBETa, KJIHIIE, KJIOMKa, KIIOYH,
KOBapCTBO, KOTIeJIe, KOTIeJISHIIe, KOPYIIIIHS,
KOYHMHA, KpaJell, Kpajia, Kpaxxoa, KpaifHoCT,
KpPETeH, KpU3a, KPUTHKA, KPbBOU3JIHB,
KpBBOIHEI, KypBa, KyCyp, Kydka, KydKo,
KbpBEHE, JailHap, JailHO, JIEKOMUCIINE, JICHTAN,
JICIIIOSIT, JIUTJIBO, TUTOTHS, JIUIICA, JIUIEMED,
JUIIEMEpHe, JIUIIEHUE, Ty, TyI0CT,
JTyKaBUIIIMHA, TYKABCTBO, JIyHATHK, JIbXa,
JBKELL, JIBKKHHS, JTXKINBOCT, MAJIOAYIIIHE,
MaJIOyMHHK, MaMKa, MaHraj, Mapoep,
MacCKapIJIbK, MEKYIIAaBOCT, MEJIAHXOJIHS,
MeJojpaMa, MATPEHa, MA3epHsl, MH3EPHUK,
MHHYC, MOHOTOHHOCT, MOIIICHUK, MOIIICHHUK,
MPBCHUK, MPbCHHUIIA, MPBCOTHS, MYHOCT,
MyTpa, MyXJIbO, MbKa, MbP3€ll, MbPJISBIHA,
MbYEHUE, MBYHOTHS, Hara)kaad, HaKa3Hue,
HaIacT, HalpeXXeHUe, HapaHsIBaHe, HaCHIINE,
HaxaJICTBO, HAIIMCT, HeOIaropazymue,
HEBEXKECTBO, HEBMCHSIEMOCT, HEBOJIA,
HEToJIyBaHe, HETOAyBaHIE, HEJIOBOJICTBO,
HEJIOMMBK, HEJIOPA3BUTOCT, HEIOPa3yMEHHE,
HEJIOCTaThK, HEIOCTATHYHOCT, HEJOCTHT, HEIIBT,
Hee(pUKacHOCT, He3HAHKE, HEUCKPEHOCT,
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MPOCBETEHOCT, MPOCTIEPUTET, MTPO(HECHOHATHUCT,
PO ECHOHATTNCTKA, TPOIL(TIBAHE,
MPOYYBCTBEHOCT, MbPBEHEL, PaIoCT,
pa3duparencTBo, pa3BicucHUE, pa3BINIaHE,
pasKoIll, pa3HeKEeHOCT, pa3HOOOpa3wue,
pasmaneHocT, pa3ToBapBaHe, pa3yM, pasIBeT,
paii, pe3ynTar, pecrnekT, pbKOCTHCKaHE, PSIKOCT,
CaMOPOIHOCT, CAHTHMEHTAITHOCT, CBO0OOIa,
CTOBOp, CTOBOPYHBOCT, CT0/Ia, ceOeyBakeHHe,
cHJia, CUMITaTHsl, CUMIIATSra, CUSHHE,
CKPOMHOCT, CKBIIOLIGHHOCT, C1abocCT, caBa,
CIIaJINHA, CIIAI0CT, CIaayp, CIaaypaHa,
clagypye, CIIMCBaHe, CTbHYMIIE, CMaliBaHe,
CMEJIOCT, COTMIAPHOCT, CEIUAINTET,
CIIOTEHOCT, CIIOroa0a, CIIOKOMCTBHE, CIIONyKa,
cIiopa3yMeHHe, CIOCOOHOCT, CPBYHOCT,
CTaOMITHOCT, CTPacT, CTPACTHOCT, CTPEMJIICHHE,
CXBaTJIMBOCT, ChBBPILIEHCTBO, CHIIIACHE,
CBITIACYEeMOCT, ChICHCTBIE, CHKPOBHIIIE,
CHOOPA3UTEITHOCT, CHIIPUYACTHOCT,
CBHTPYAHUYECTBO, CIOPIIPU3, TAKT, TAJIAHT,
Tpenad, TpuyM®, THHKOCT, ThP>KECTBEHOCT,
TBP)KECTBO, YBAKCHHUE, YBEPEHOCT, yBECEIICHHUE,
yBIICUEHHE, YBIMYaHe, YT0o/a, YAUBICHNUE,
yI0OCTBO, YIOBOJICTBHE, YIECHEHUE, YMEHUE,
YHEC, yCelllaHe, yCMHUBKa, YCIIeX, YCIIOKOSHHE,
yTexa, yioT, paBopurt, panraszus, ¢peH, peHomeH,
¢dunec, PUHHOCT, Xapu3Ma, XapMOHUS, XaTbp,
xpabpoct, XyOaBelr, Xy0aBuIia, Iapuna, IbPTex,
4ap, 4ecT, YeCTHOCT, YOBEIINHA, TyBCTBEHOCT,
YyIHOBATOCT, Yy/JI0, IIAMITHOH, IEIbOBED,
IIaCTHe, IMACTINBEIL, IEeIPOCT

HEUCTHHA, HEKaIbPHHK, HEKabPHOCT, HEJIETIOCT,
HEMOTa, HEMOIII, HCHABUCT, HCHOPMAaJIHHK,
HE0JI00peHNe, HEOMTUTHOCT, HEMOITOTBEHOCT,
HEIMOXBAaTHOCT, HETIPIWINYHE, HETPUSTEI,
HEIPHUATHOCT, HEIbJIHOTA, HEPBH, HEPEIHOCT,
HECroja, HeCEpUO3HOCT, HECIIOCOOHOCT,
HECIPABEUTMBOCT, HECPBYHOCT,
HECHBBPIICHCTBO, HETOYHOCT, HEYBAXKCHHE,
HEYJauyHWK, HEYZA00CTBO, HEYIOBOJICTBHE,
HEYMEJIOCT, HEYMCHHE, HEYCIIeX, HEYTEIUMOCT,
HEXaHUK, HeXpaHUMAaWKO, HEYUCTOTHS,
HEIACTHE, HU30CT, HUIIETA, HUIIOKECTBO,
HOCTaJTHs, 00e3BEepPeHHE, 00C3KypakaBaHe,
00e3HAICKICHOCT, 00€3CIIBaHe, 00€3ChpPUCHHE,
o0uma, oOupmxus, 00bpKBaHe, OTOPUYCHNE,
onurodpeH, oMaIOMOIIIEHHE, OMPa3a, OaceHue,
OIAaCHOCT, OTIACTHOCT, OIJIaKBaHe, OCaKaTsABaHe,
OCKBJIUIIA, OTBOPKO, OTBpPAT, OTCTUCHUE,
OTETYUTEITHOCT, OTKa3, OTKaYaIKa, OTMAJISIOCT,
OTIIaHAJIOCT, OTPABSIHE, OTYAsHUE, NTaJICHNUE,
MAKOCT, Napa3uT, TApaHOUK, TapaHosl, apOIHs,
mapua, MacuBHOCT, EIEPacT, IECUMH3bM,
METHO, MEeYan0apcTBO, MUKIBO, MUSHHIIA,
HJ'II/ITKO}/MI/IC, ITBX, HOBpeI[a, HOBpeI[I/I,
MOBPBIaHe, MOBBPXHOCTHOCT, TIOJUIPABKA,
MOJIKYTI, TIOAJIEI], TOATU3YPKO, TOAIOCT,

o IMa3Bad, 1Mo30p, M03b0OP, IOKBApa, MOKpyca,
MOKYIICHHUE, TIOMUS, TIOpa3usi, MOPOK,
MOCMEIIIHIIIE, pace, MPaxOCHUK, MPeaaTe,
MpeIaTeNICTBO, IPE3PEHHE, ITPEKAIIIBaHE,
IpeMex e, IpeHanpeXeHue, MPECHIBaHe,
MPECUIICHOCT, MPECTOPEHOCT, MPECTHIICHHUE,
MPECTHITHUK, TPECTHITHOCT, MPETEHIINS,
peyBeIMYCHHE, IPeyMopa, IPeUKa, MPUHaIbK,
MPHUCMEX, MPUTBOPCTBO, MPUTECHEHUE, IPOOIIEM,
MPOBAJI, MPOBEA, MPOU3IIECTBHE, POKIIETHS,
MPOKJICTHHK, MTPOKJISTHE, IPOCPOUBAHE, MPOCTAK,
MPOCTUTYTKA, TPOCTOTHUSI, IPBAHS, TICE, TICUXAP,
MICUXOMAT, MyJIbO, MyCTOIII, MYTKa, IH3J1b0, MTHH,
II'bPXOT, PaBHOAYIIINE, pa3Bajia, pa3BajnHa,
pa3BpaTHHK, pa3ipa3BaHe, pa3apasHeHHE,
paszodapoBaHue, pasmnaj, pa3pyxa, pa3CUITHUK,
Pa3CTPOHCTBO, pa3ChplIBaHE, PACHU3bM, PE3UIL,
caboTax, caMO3BaH, caTaHa, COMBaHe, CBUHCTBO,
CBUHIIMHA, CBUHS, CI'aH, CEJISIK, CSIITHIYD,
CEJISIHHH, CKaH/1aJl, CKallaHsIK, CKOTIUHA, CKPBO,
CKyKa, crmabak, cadocT, CMEITHUK, CMOTAHSIK,
CMpaj, CMyT, CMYIIICHHE, CMBPT, CMSIX, CHOO,
COTIOJI, COTIOJIAHKO, CIaJI, CITBHKA, CpaM,
CpaMoTa, Cpsi3BaHe, CTPAJATdecTBO, CTPaIaHe,
CTpajaHue, CTpax, CTpaxJuBell, CTPeC, CTY,
cyxap, CUylBaHe, ChKaJICHUE, CHKIIET,
chpIicOMCHE, ChCHITHS, TapaTaiika, TAPHUKAT,
TErJINIIO, TEroTa, TEHUs, TepP3aHKe, TEPOp,
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TEPOPHU3bM, THKBEHUK, THHS, THPAHUH, TOPMO3 ,
TOPMO3EHE, Tpareusi, TPeBora, TPYIHOCT, Thra,
ThIAK, ThIIAHAP, ThIIAYKa, THIIOTHUS , THIIOYMHUE,
TATOCT, YOMHCTBO, YOUiIla, yTpHKEHOCT, yaap,
yKac, yITUYHHIIA, YMOPa, YHIKEHHUE, YHUIIOCT,
YHUHUE, YHUIIIOKEHHE, YIaIbK, YCIOKHEHUE,
yirep0, dai, harmuBoct, panmupukar,
dhammmudukanms, hamuct, puacko, Gupa,
(rerMaTu4HOCT, XMeHa, XYJIUTaH, IIUPEH, IUPK,
bPBYJI, YCKUS, YyJOBUIIE, YyMa, IapiiaTaHus,
muoaHsK, MU30(QpeHsI, IIyT, IeTa, 04, 511 ,
siT, SOCBaHe, POCT

ADVERBIOS

Positivos
(Total: 49)

Negativos
(Total: 25)

Oe3omacHo, 6e31aTHO, OJaronapenue, OBp30,
BEJIMKOJICITHO, BECENIO, BKYCHO, Bh3XUTUTEITHO,
no0pe, eJleraHTHO, e(h)eKTUBHO, 3a0aBHO,
3a0ENEKUTEITHO, 33J0BOJIUTEITHO, HICATHO,
KpacHBO, JIECHO, IF00E3HO, MUIIO, MBPO, Hali-
no0pe, Hail-xy0aBo, HEXKHO, 04apPOBATEITHO,
nepeKTHO, Mo-0e30macHo, mo-1o00pe, mo-
CHUT'YPHO, ITO-CHITHO, MO-CIIOKOHHO, M0-Xy0aBo,
MPEeKpacHoO, NPUATHO, IPOTUBHO, CIIOKOWHO,
CTPaxoTHO, ChbBBPIICHO, TPOTATENHO,
YAUBUTEIHO, YI00HO, YMHO, YCIICIIHO,
(hanTacTuyHO, Xy0aBO, XUTPO, Xpabpo, YHCTO,
YyIeCHO, IACTIIMBO

Oe3cMucIeHo, O0JIe3HEHO, THYCHO, TPO3HO,
rpy0o0, T0CaTHO, KAIKO, 37I¢, HHTEIIMTEHTHO,
JIOIIO, HATPETHATO, HEJICTIO, HEMPUITHYHO,
HEPBHO, HECTIPABEITUBO, HEYTOOHO, ONACHO,
OTYAasiHO, TIOJIO3PUTENHO, TIO-TPYAHO, TIPOTHUB,
CKYYHO, TBXXHO, TBIIO, Y>KaCHO
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ANEXO 2: CORPUS DE TEST Y RESULTADOS

Texto

Pol.

Resultados del

NUm . Acierto
real | clasificador
1 e6an cbm T MAMKATA Kyuko. MpbTume B 3aTBOpPa NEG neg:Ky4ka|neg TRUE
B 30Ha51 ako nckaw HE ME UHTEPECYBA
5 KaTo rnegam B bbarapus paboTtata e gocTta 3ne.... NEG neg:3ne|neg:Kank TRUE
*anko! o|neg
Ebacu KyykaTa 3a4HMKA CM NOKa3Ba CoOYM cpeaeH neg:Ky4Kka|neg:3ag
3 . NEG TRUE
NPBCT CO4N MAUKOOOO00 HUK|neg
4 Mmaw xybaB rnac POS | pos:xyb6as|pos TRUE
5 Ctura cTe A obmKganm NTR | neu TRUE
6 He BMXKAaLL /1M Ye CU Kpbria Kypsa be NEG | neg:KypBa|neg TRUE
7 E6a cv KypBaTa mMasika na Mamka my Ha 14 roamHu NEG neg:kypea|neg:ma TRUE
€ a MM ce NpaBK Ha Ha NPOCTUTYTKA MKa|neg
8 Cynep skoto!!! pos | Posicynep | pos:aK| TRUE
pos
9 neceHTa. MMUe. MHOTO. AKa POS | neu FALSE
10 Ha meH mu xapecsa POS | neu FALSE
11 E6ancam TM malikaTa NEG | neu FALSE
12 #Hain pobpaTta panapka POS | pos:n06bp|pos TRUE
13 O6unyam Te bpaToBUeakeeeRRRRRRRRRRRRRR POS | pos:obuuyam|pos TRUE
14 Taa neceH e mHoo akallllll POS | neu FALSE
15 Kaksa b6ewwe Tasun npoctotmalll NEG | neg:npoctotusa|neg | TRUE
16 Hai-pobpaTa neceH POS | neu FALSE
17 neceHTa e 6pyTanHa :) POS | neu FALSE
18 Horo me kepu W RRRRRREER POS | neu FALSE
19 o6uyam Te Cysu POS | pos:obuuyam|pos TRUE
20 BpaBo 6e Cy3n MHOro AKO neeLy POS | pos:6paso|pos TRUE
21 Kackarta nee cynep POS | neu FALSE
99 Tasu neceH e MHOro fika Ml Ha meH Mu e ntbuma POS pos:saK | pos:ntobum TRUE
R R RRER R R R R RRRERRRRRRRERIR] | pos
Mo fo6pe MaxHKU ToA NPBCT, Ye KaT rnegam mak cu pos:nobpe | pos
obnasaHa oT nanoTILMHa.HAKBO Manko nane wu ca
nokassa pasrosieHa.Hanpao He mora ga nosapBam
23 KaK 13/10KM bala cu.Y»kac.A3 ako 6ax Ha HEMHO NEG FALSE
MACTO LAX A3 Ce N3BMHABAM Ha 6alla cu , Ye Taka
CbM ro U3N10¥Ma U He camo baLla cv u3nara amu u
bbarapua.
Cy3aHuTa e HOKYK,KOMTO He 3Hae Kak neu
24 38y4MERRRRRRERERR NEG FALSE
55 Cy3aHWTa MHOTO AKW NecHW NpasuLl A3 CbMm POS pos:AK|pos TRUE
ronemma ™M PeH com
26 Eeeee Ko/KO e AKO POS | neu FALSE
57 MpeKpacHa necHa 1 NpekpacHa Aama pOg | POS:MPeKpaceH |po TRUE
s:NpeKpaceH | pos
28 CynepRRRREE POS | neu FALSE
29 Bbpaso. Cy3snnnnunBREREILOVE POS | pos:6paBo|pos TRUE
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KBuca Te 31 cpaaHu NPBbCTM Ma KypBa a3 He npasa

neg:kypsa|neg

30 Taka NEG TRUE

31 TpwuTa cTasa POS | neu FALSE

32 TA cM e cnoxkuna noseyve CUINKOH OT KOJKOTO NEG neu FALSE
MO3Ke fa nee

33 "Nad zakona" e no-gobpa. Ma v Tas e sKka. POS | pos:no-pobpa|pos TRUE

34 TBa NOPHO MMa KA My3MKa :) POS | pos:aK|pos TRUE

35 [oTMHa neceH POS | pos:rotuH|pos TRUE

36 O6uuyam Tasu neceH! LOVE TITA! OO0 Tosa e POS pos:0buyam | pos:n TRUE
mosTa ntobmma neceH! tobum | pos

37 Tuta,B Te! POS | neu FALSE

38 npona mu POS | pos:ngon|pos TRUE

39 CYTNEP xXx XXx xXx POS | pos:cynep|pos TRUE

40 MHOrO € CBeXO POS | neu FALSE

41 nene No-Tbna NeceH He MoXa Nun Aa Hanuwew?! NEG | neu FALSE

42 TwnTa e Nbpye oT Knaca POS | neu FALSE

43 TwuTa e Hall-AKaTa Yakam ole ot cnegsan POS neu FALSE
melER

44 flaka cu TuTa POS | neu FALSE
TW cn yHUKanHa TuTa MHOro-KpacmBea cnaaka POS:yHWUKaNeH | pos:

45 obuyam Te.llle xoaa Ha Happy enurji tur we Te POS | cnaaka|pos:0buua TRUE
BMAOA KaK Neew roTMHUTE CU MECHM. M| pos:roTuH | pos

46 MH faKa neceH POS | neu FALSE

47 TuTa TM cu Ha-ao6paTalRRRRRRREREER POS | neu FALSE

48 Hal - xyb6aBaTa nesuua e TUTa U BCUYKM TBOU POS pos:xy6as|pos TRUE
CHUMKM

49 Cynep cu TutalBEE POS | pos:cynep|pos TRUE

50 TuTa, ce egHo cn nsbarana ot nybanyeH gom. He NEG neu EALSE
cu 3a YouTube.

51 CTPAXOTHA NeceH M Kaun POS | pos:cTpaxoTeH|pos TRUE

52 MHOTO. CW. TOTUHA. U cnagka. Mpogankasan B POS POS:TOTKH | pos:cna TRUE
CbLUMA ayx ObK | pos

53 TuTa MHoro cv ao6palER POS | neu FALSE

54 a3 cam T ronama peHka P POS | neu FALSE

55 Hukonueto e Hait POS | neu FALSE

56 Tasu neceH e ¢ 1% no-rotmHa ot aHTM0MNA POS | neu FALSE

57 3auo Aa ce onutam ga bbaa Tbn KaTo Tebe NEG | neg:Tbn|neg TRUE

58 3allo gayceLonuTam Aa CbM KaTo Teb Tbn 1 anyeH NEG neg:Tbn|neg:anyeH TRUE

|neg

59 Tbno NEG | neu FALSE

60 Xawar cynep POS | neu FALSE

61 Maukaliinin,Totooo | ) POS | neu FALSE

62 ToTo pa3bpax 3a AHA MH CbXKansABam Ta3u NeceH e NTR neg:cbxanAasam|ne FALSE
3a HeA HanucaHa g

63 Taka ce npasu my3unKa B bbarapma , Kpucko moxke POS neu FALSE
nactv ga age .....

64 Hanpaso KbpTUER POS | neu FALSE
TBa e... A ce npobyTBame Ha ApyruTe CTPaHU C neg:npobyTtBam|ne

65 Ma3HM Yanrm U HanbaHO be3cmucieHn necHU. A POS | g:ma3seH|neg:6e3c FALSE

Ta3n NeceH e HanncaHa N N3NATa 3apagu 6osKaTa B

MUCNeH | neg:6o/Ka
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cbpueto... bpaso, Ynue!® |neg
Ha KoiTo my e ntobumata neceH aa pos:obum | pos
P TRUE
66 XapecalkRle | &[] 05 v
I I . .
67 MHooooro gobpo! bpaso unummnu! POS pos:n06po | pos:6p TRUE
aBo| pos
MHoro go6pa neceH npoAbaxKaBal Taka U 3a pos:006bp | pos:xap
68 Hanpez,aKo BM Xapeca HaTUCHETe Nalik. POS | ecam|pos TRUE
bnarogaps!
69 O6o:kasam Bu!!!! #CKAHOAYCABOIOBE POS | pos:oboskaBam|pos | TRUE
MuTaw Kak cobpKaxme? CobpKax a3! Tu He cu! neg:nbXa|neg
70 Cbbpkax nbxute cun, MUCHA MMU.... NTR FALSE
He 3Ham,HO Ha Ta3n NeceH BMHAru ce pasyycream pos:cuneH | pos
71 AocTal? ToNIKoBa CUJTHA NeceH CbC CMUC/IOBO POS TRUE
CbAbPrKaHME .. PASKO Ce YyBaT TaKMBa MeCHM
EBAJTAZI®®
7 Hagssam ce ole TONKOBA CMUC/IEHM BBATAPCKU POS POS:CMUCNEH | pos TRUE
NnecHu Aa ce HaNpPaBAT U B bbaelLLe.
T ! A :
73 OTO YHMKANEH cu IcTnckam nanum AHa ga POS POS:yHUKaneH | pos TRUE
NnpocTM U NakK aa ce cbbepeTe....!| 1
| Y/ .
74 Tekcta e BPYTAJIEH! .. He mn gaBan WwaHc nak ga POS neg:nbXa|neg EALSE
Te MbXa ... <3
75 CtpaxoTHa e POS | pos:cTpaxoTeH|pos TRUE
76 Taka ocTtaBu HeKa 6011, TO CbPLUETO U3abPIKa... NTR | neu TRUE
77 AAHa Wwe TV NPOCTM PaHO UJIN KbCHO NTR | neu TRUE
78 TOTO KaTo Kasa Kesielw MHOro me u3kedu POS | neu FALSE
79 [aii myy Ynuee @[] POS | neu FALSE
80 MosTa TouHa aedurHuumA e the best POS | pos:ToueH|pos TRUE
81 Hai - akaTta neceH gopu U 6awa mu A caywa POS pos:AK| pos TRUE
OBFORO
Hamam gymu! NeceHTa e npocto cynep! Jllobuma pos:cynep | pos:nto
MW € HAMa M EeH KOWTO, Aa CbM NponycHana,fa A 6um | pos
I'H
82 cnywam! HAmam KakBo,4a OBbPTaM NeceHTa POS TRUE
KbpTn! He nckam,na yysam,4e BpemMeTo neKkyBa b6e3
Tebe HAMa Bpeme CnpAo e Ha
(leeEREl A L 4 4 4 J
O6uyam Tasm neceH n To3n YoBeK! Beaka gymudka pos:06uyam | pos:ro
83 e oT cbpue 1 anum! Nropges ce c Ted6 [ Tu cn POS | paesa]|pos TRUE
MOAT NpUmep
Hai AAkua CTpaxoTHW necHu npasuw Han gobpusa POS:AK | pos:cTpaxoT
84 Obuuam Te POS | eH|pos:no6bp|pos TRUE
:06u4yam|pos
85 Ton! POS | neu FALSE
86 Bpaso!! Camo Taka ©®ona XUTA Ha Ce3oHa POS | pos:6paBo|pos TRUE
37 CHumax ce camo c J/Tb4o B 13 ama c Teb NTR neu TRUE
HemoXKax.zlEl
88 M a3 ce pa3nnakax Ha Ta3u neceH POS | neu FALSE
39 Eﬂc‘iiamillapmqaw\ AlHa TbpcA Te BbB BCAKa Yalwa NTR neu TRUE
90 Uckam B Spotify NTR | neu TRUE
91 A3 nasapyBam OT aHMIMNCKUSA aMasoH U CbM POS | pos:goBoneH|neg: FALSE
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CTPaLLHO [10BO/IHA, HellaTa MaBaT 338 OKOJI0
ceamuLa U He CbM MMana npobnem ako nckam aa
CU1 BbpHa Heulo. 8)

npobnem|neu

92

Kynysam BuskyTa oT meauMLmMHCKa CTOMaHa oT
http://www.azola.bg/bizuteria.html. B 06uim
JINHUM CaMo MO3HATU MOAE/NMN, KOUTO Ca C
rapaHTMpaHo Kayectso. buskyTtaTa ¢ Kpucranm
criopes, MeH KPUAT PUCK, 3aLLLOTO He 3Haelll KOJKO
ca KayecTBeHM matepuanute. B HAKOM marasuHu
BMXJaM HaUCTUHA NPO3PaYHM U UCKPALLM
KpUCTanu, a B APYrn ca MbTHUN BCE HO CU U
3anan ¢ 6entbk

NTR

pos:6uKy | pos:rapa
HTUPaM | POS:BUXKY |
pOS:KauecTBeH | pos
:Npo3payeH | pos

FALSE

93

A3 no NpuHUMN He NasapyBam OT Yy>KbuHa. Beue
He. iMma TO/IKoBa Ka4eCTBEHU CTOKM M KOPEKTHU
TbProBUM 1 B bb/irapums, 4e HAMa CMUCBHA 43 AaBam
noseye Napu No NbTHM pasxogu. ETo Hanpumep, oT
[ABa-TpW MeceL,a CbMm ce 3apubuna ga nasapysam
oT TyK: http://www.cliche.bg. maT cTpaxoTHu
MoZenyeTa ApeLwKn, Xopata ca MHOTO KOPEKTHU U
MWK, U KOETO € MOo-BaKHO: MOra 4a Bpbliam
ApexaTa, ako MbPBOHAYaHO CbM ce 3abayguna 3a
HOMepa M He MU CTaBa B NocneacTBUe.

POS

pOS:KauyecTBeH | pos
:KOpeKTeH | pos:3ap
nbs | pos:cTpaxoTeH
| pos:KopeKTeH | pos
:Mun | neg:3abnyaa

| pos

TRUE

94

EraTu ckbnuTe napuanu :shock: Hakakea cu
0bukHoBeHa 6a1y3Ka 3a 758 :shock:

NEG

neg:napuan|neg

TRUE

95

B ueHaTa B/iM3a U XKeHCKaTa, 3aToBa e TO/IKoBa
ckbno. :lol: Hakou gpelkn mu xapecaxa KaTo
MoAenun, Ho He 1 LeHUTe um. A3, KaTo BUAeH
MaHMWaK Ha Tema 0byBKM, MbPBO CE HACOYMX KbM
TAX, HO OCTaHax MHOro pa3oyapoBaHa.
M3KyCcTBEHALM N KNY 32 MHOIO Napu. A UCKax aa cm
HaMb/HA OYuTe. :Cry:

NEG

pos:xapecam|pos:B
naeH | neg:pasovap
oBam|neg:kud|neu

FALSE

96

MasapyBam MHOrO OT e4MH, eAUHCTBEH CalT -
Beyond the Rack.Tam HamaneHuATa Ha MapKoBM
Apexu, YaHTn, obyBKKU 1 BUKyTa gocturat o 80%.

POS

POs:6UKY | pos

TRUE

97

OT1 FepmaHmMA 1 a3 He CbM..HO cera NycHax Nnopbyka
B TO3M cauT wholesale-dress.net MUma mHoro
€BTMHU Hella, 33 CbXKaNeHue LeHaTa Ha
[OCTaBKaTa e NoYTH KOJIKOTO TpabBa Aa naaTA 3a
npoayktute. :roll:, ABaTtap

NTR

neg:.cbxaneHue|ne
g

FALSE

98

Mma gocTa KUTalCKK caliToBe ¢ 6be3nnaTtHa
AocrtasKa. Cera cbm cu nopbyana Konue Ha iPhone
4 OT eANH KUTANCKM caliT 1 ro Yyakam. C 6esnnaTtHa
[OCTaBKa ;)

POS

pos:6e3nnateH | pos
:6e3nnaTeH | pos

TRUE

99

A3 He pa3bupam 3aLL0 BbMNPOCA € TOYHO OT
lepmanua :roll: ctapa e Temata, eaBa M aBTopa
we mu otrosopu :lol: , MHave a3 nasapysam noyTu
camo OT caliToBe. KaHes, A Me CBEeTHM 3a YaiiHaTa,
MOXe Hello Aa Xxapecam :)

NTR

neg:cTap | pos:xape
cam|neu

TRUE

100

Or tinydeal 1 a3 cbm cn nopbvyBana; Mp3 - MHOIO
CbM [10BOJIHA, OT 2-3 roANHN CbM C HEFO U HE MU €
Cb34a/10 HMKaKBM npobaemu. :D

POS

pOs:N0BOJIEH | neg:
npobnem|neu

FALSE
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101

A3 He nasapyBam No MHTEPHET, 3aLLL0TO He mora Aa
npeueHs 3a JaeHO HeLLo CaMo MO CHUMKa Aanu
CTaBa UAu He, BUo To Apexa, 0byBKK, akcecoapu u
T.H. HO MOAIT NnpuATen YyecTo nasapysa W TO Hal
Beye oT ebay aHrnicKuA :)

NEG

neu

FALSE

102

A3 nasapyBam A0CTa Hella oT MHTepHeT. MNpnaobux
TO3M HaBWK oT LLLaTMTe, HO Tam HUKOra HAMall
npobsiem c BpbLLAHETO Ha cTokuTe. [locera
BCbLLHOCT HE MM € CNYYBaN0 Aa BbpHa Hewo, ae.
MHauve KaTo Beye cbm cu bbarapua, nasapysam oT
poaHW canToBe, OT AMasoH (M HEMCKKSA, U
aHIINIMCKMA, 3aBMCU KOM JaBa MO-HMCKa LieHa), a ¢
NPUATENA MU Na3apyBam PasHU AXKagKn oT
eBay.de. NocneaHUAT mu TenedoH NbK € oT eauH
YellKku cauT... :D

POS

neg:npobnem|neg

FALSE

103

Mpegy oT PeayTa, cera He nasapysam

NTR

neu

TRUE

104

[a ce "noxsana" - oHas Beyep B HECBACT regax
pa3HK calToBe...LbKax A0 6e3Kpait 1 B NeTbK
noJsiyd4aBam cbobLeHNe OT CNMAWN, Ye NpaTKaTa Mu
LLe NPUCTUrHE Ha agpec.... He 3Ham KakBo CbM cH
nopbyana, He 3HaM OT KbJle CbM ro NopbYana,
TeKcTuA 6uno :roll:, we cun ro B3ema yTpe....n
noseye HUKOra HAMa Aa rnegam oHAalH marasuHu
KaTo No4yMBKa B ABa npes HolTa :evil: MHoy cbm
npo3, AaHo NoHe CbM cK U3bpana Hewlo xybaso, Ye
M C BpblllaHe He 3HaM Kak Le ce onpasa :00ps: A
CbM CUTYpHa, Ye HUKbAE HE CbM ce
perucTpupana....u HAMamM NoTBbPKAEHUE B
now,aTa...mucTepums....

NTR

pOs:noxsans | pos:n
oumBKa|pos:xybas|
pos:curypeH | pos

FALSE

105

BWKMK, He Te 3HaM KbAe Cv NopbYBasa, HO
MWHanaTa eceH cu nopbyax eaHn 6OTYLWKM No
MHTEPHET N OT CNUAN-TO MU ce o6a,u,mxa, ye HAMaT
Bb3MOXKHOCT @ MW JOCTaBAT NpaTKaTa, a Aa 0TMaa
as Aa cu A nony4ya ot opuca um :shock: Kasax nm,
ye 1306L0 HAMA A3 OTUAA /ABHO He MU e Buio
nMUcaHo A4a MMam Te3n BOTYLWKK/ 1 He OTUAO0X, HO U
Te NoBeYye He Me NOTbPCKXA, Tbil Ye MUCAS, Ye He
CU ANbXKHA Aa NpyYeMall NopbyKarTa.

NTR

POS:Bb3MOMKHOCT | p
os

FALSE

106

CUTYPHO, rpu3e me 1 N1HONUTCTBO KaKBO €, yTpe
e BMAA 4anM Mora Aa BUAA NbPBO, a Noc/ie Aa ro
BbpHa ;)

NTR

neu

TRUE

107

BuKu, ama Kak Taka ?? :shock: :shock:

NTR

neu

TRUE

108

ox, Eckeiin, 1 a3 He 3HaM...He NOMHA...rneaax
HAKOJIKO calTa..... N Ha....

NTR

neu

TRUE

109

MO MHTEPHET CaMOo Pe3epBMpPamM, HULLO He KynyBam

NTR

neu

TRUE

110

BbpHax ro :) 6e3 aa pasbepa Kakeo e - No
XMCTOPUTO CU FNeaax Kbae CbM LibKana U UM Nucax
Ha BCUYKM, Ye MO rpeLlKa MoxKe 61 cbM cu
nopbyana-HW BOMbJ, HU CTOH. HMKOra Beye HAMa
A0pV Aa HaAHWYaM B OHMAMH MarasmnHu :evil:

NTR

neg:rpetuKa|neg

FALSE

111

He 6UX p1CcKyBana

NEG

neu

FALSE
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3a cbrKasileHWe TOYHO Nopagm Tasm NPUYMHA
OHNaNH BUsHecHT B bbarapua nsoctasa 8
CpaBHeHMe CbC 3anagHuTe cantose. [laHo B

neg:cbyaneHue|ne
g:HaToBaps | pos:6b
p30|neg

112 6baelle Ta3m TeHAEHUMNA Ce MPOMEHM, Tbil KaTo B NEG TRUE
HAaTOBAPEHOTO HU eXKefHEBUE MHOIO NO-/IECHO U
6bp30 Aa Na3apyBall OHAANH. A3 IMYHO CbM
nopbysana ot laredoute.fr n ebay.

113 ropymsaTa UCTUHA NEG | neg:ropuus|neg TRUE

114 nasapyBaHeTo Mo MHTEPHET € BUHArn no 6vp30 1 POS pos:6bp30|pos:nec TRUE
no NIecHo Ho | pos

115 PepoBHO nasapyBam oT amasoH n H&M . POS | neu FALSE
A3 NbK pegoBHO CU Nasapsa OT bbarapma KOAKOTO U pos:nobeseH | pos:

[a He BApBame xopaTa nocneaHo Bpeme CTaHaxa KOPEKTEH | pos:HOB
no Ntob6e3HN N KOPEKTHM CKOPO BsX cM nopbyana | pos:no-
eaHn 60Tywmn Ha MNMyma gocTaBMxa MU T'M HO OLLLE He xybasu|neg:npobn

116 | 6ewe gowno Bpeme Aa rv obysam u CM CTosIXa B POS | em|pos:nobeseH | TRUE
KYTUATA U KaKBO Ce POBUX U3 MHTEPHET M B calusa pos
CanT HOB MoJe/1 No-XybaBK 3BBbHHAX M XopaTa MU
rm cmeHmxa 6es npobnem aaxke u MHOro Nt6esHu
6axa. www.cornersport.eu
as gocera camo oT bbarapua cbm cv nopbyBana u neu

117 MK 6aBAT NOPBbYKATA YECTO, KAKBO /1M Ye CTaHe aKo NEG FALSE
OT Yy»KbWHa cM nopbyam..., ABaTtap
O1 H&M e nsrogHo, Ho oT bbarapua e ronamo pOS:KbCMET | neg:ag,
npeausBMKaTencTso. MNoHsAKora He npuemart br ocBam|neu

118 KapTu, TpsbBa dnpma npeBo3Bay M MHOIO YecTo NEG EALSE
NpocTo He 06paboTBaT NOPBLUKUTE - TPUAT TU.

Masnko e Bbnpoc Ha KbcmeT. MHOro cbm ce
A40cBana C Tax..

119 Beue Mma marasuH Ha mapkarta, Ho B Codus. NTR | neu TRUE
He e B pa3aesia MoJa, HO a3 BCUYKU KHUTU TN POS:OTCTbMKa | pos
nasapysBam MO MHTEPHET U OTCTbMNKaTa MU e

120 MUHUMYM 15%, KoeTo HVIKal‘(’ He e Masiko. , POS TRUE
OTAENHO, MMaM HAKOJ/IKO CalTa, KOMTO ca
NPOBEPEHUN M OT KOMTO NasapyBam - KynyBana Cbm
Apexu, Yapwadu, akcecoapu U T.H.
3a Aa faM TOH, €TO NpeaioXxeHue oT meH: [1-p POS:MNafEKKN | pOS
MnameH Nnnes ctomaTonor KabuHeTLT ce Hammpa :LACTINB | pOS:BHU
Ha cnupKaTta Ha Tpameai 20 Npu MaagaeKKns maTeneH |neg:6onk
Teatbp. YA. bayo Knpo 6, etax 4, an. 10. NMpuema a|neg:60nKa|pos:B
BTOPHMK M neTbK o1 8.30 o 12 4., octaHanuTe AHU HUMaTeNeH | neg:He
o1 13.30 go 18 u., 3awLo cbM be3KpainHo LWacTAnBa yno6cTBo | pos:ao06
OT Hero? 3awoTo: 1. E MHOro BHMMaTENIEH U ce pe|neg:npobnem|n

121 CTapae ga He npuumHaga 6oska. MNpu Hero ce caga POS | eg:60neH|pos:pasy TRUE

C yroBopKaTa "ako ycetute u Hali-masika 60/1Ka,
hanTe MM 3HaK 1 we cnpa" (aa, n rosopu Ha
"Bue"). MHOro BHMMaTeNeH, U3BUHSABA Ce 3a BCAKO
Heyao0b6CTBO, KOoeTo TpAbBa Aa U3Tbpnuul. 2.
paboTtn nobpe. [locera HAMa 3b6, KOUTO Aa MU e
npaswuA, U cnef ToBa A4a e UMaso Npobaem, Hew,o
HeAoNpaBeHO, HaNPaBEHO He KaKTo TpsabBa Uau

MeH | pos:806bp | p
0S:KpacuBs| pos:Liac
TAUB| pos
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KaKBOTO M Aa e OT ToA copT. 3. He e "3bboBaa", a
3bbonekap, T.e. 3a Hero BageHeTo Ha 3bbn e MHoro
KpalHO pelleHne U TOM BCAYECKM ce cTapae ga Tm
3anasun 60n1HMA 366 U ga ro IeKkyBa, a He Aa
YyMbPTBABA U Bagun. 4. He aepe KOXU - ueHnTe my
Ca MHOTO pa3yMHU. AKO MMa HelLLo, 33 KOETO MOXKe
61 He e TonKoBa A06bP, TOBA € ecTeTMYHaTa 4acT -
npaBeHeTO Ha Kpacmea ¢acasa He e Hali-CUHaTa
My CTpaHa, cnopen meH. M owe Hewo. Koroto cbm
npaTuaa Npu Hero Jocera, BCEKM e ocTaHan
wacTtamne. PaboTn 1 cbe 34paBHaTa Kaca.

122

Mpod¢. Mapackea CtameHOBa - HaUMOHaNeH
KOHCYNTaHT No HeBpoaorua Pabotu B 6mBLuaTa
MCYJ1, cera He 3HaM KaK ce Hapuya. Manko e
pA3Ka, HO € U3KNYMTEeNeH NnpodecmoHannct. Jou,.
KameH KaHeB - KnMHMKa no TOKCUKONOrnA Ha
BoeHHa 6onHMuUa Han-go6pusT nekap, KOoroto
nosHaBam. Mima 6 cneumanHoCcTU u e
U3KNOYUTENEH.

POS

POS:U3KNOUNTENEH
| pos:npodecroHan
NCT | POS:U3KNIOUNT
eneH|pos

TRUE

123

A-p Cuneus CTaHKoBA -CTOMATONOr, rpag BapHa, yn
MapKo BanabaHos, 28, eT 1 paboTu KauecTBEHO U
nobpe paboTn npeagnmHo Nnpeamobaa u B KbCHUTE
cnepobenHu yacose

POS

pos:n06pe | pos

TRUE

124

BapHa, -p Jdeseaxuesa - eHOOKpuHoor, Agpec:
BapHa, *.K. Mnagocrt, 6yn. Penybnuka,
MepgunumnHckn Komnnekc Mnagoct BapHa,
TepanuaTa, pou,. banes - cnaBu ce KaTo Hait-
[06puAT AMarHocTumK, exorpadums; yac ce 3anucea
BCEKM AeH OT ceamuLaTa 3a neTbK. [pernexga v B
KNMHMKa Temenkos. HaKoi ako uma HabatoaeHuA
3a A06bp NeanaTsbp, B LLEHTHPA Ha rpasa, ako
MOKe, Le e YyaecHo.

POS

pos:Hai-
0ob6puAT|pos:a06b

p|pos:uyaecHo | po
s

TRUE

125

A-p Banepu MaHues - cneumannct akylwep-
rmHekonor Mbpsa Al 6oaHMLa "CBeTa Codpua’,
oTAeNeHWe 3a IeYeHNEe Ha CTEPUIUTET U UH-BUTPO
on/oxaaHe. HeBepoATeH cneLmanmcT 1
nskntounteneH YOBEK :thumbsup:

POS

POS:HEBEPOATEH | p
OS:U3K/IIOUUTESIEH |
pos

TRUE

126

[O-p HUHOB, OPTOAOHT (HE My 3Ham NbPBOTO MMe
:00ps: ). MoONPMHLMN YECTHO Ka3aHOo He 3HaM Kbae
paboTu, HO B YETBBPTHK € B KabMHeTa Ha A-p
Lleuka BeprnnoBa, Hamupaly ce Ha agpec Codus,
yAn. Uap AceH Ne 54. [1-p Beprunosa cbuo e
CTPaxoOTHA KaTO CTOMATO/Or, HeA CbLo A
npenopbyYBam.

POS

POS:CTPaxoTeH | pos
:npenopbyBam|pos

TRUE

127

[Oa, Oesearkmesa e mHoro fobbp cneumnanmcr..C
e4HW BUTaMMHU U gob6aBKa MM ONpasu
XOPMOHANHUTE HapyLlleHue, AeTO LA XKMUBOT CU Tn
Bnaya.. ETo ru u gpurnute mum ntobumm goktopu: 1.
A-p Knpun J1o3aHOB - HEBEPOATEH, XUPYpT, B
MnagocT npu KAMHWKaTa Ha Mapewku 2. a-p
boTtes, 3bbonekap, ya. KiocteHasa 16., Ten.

POS

pos:006bp | pos: o
6Mm | pos:HeBepoAT
eH | pos:cTpaxoTeH |
pos

TRUE
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634755 - 3a Hero cbm nucana seye 3. ao-p Eseknes -
Bpaua. Han-pobpusa oHKoAOr U XMpypr, nma
CTpaxoTHa KAMHWMKa BbB Bpaua..U3knwounteneH!

128

A-p Knpsakosa, akyLwep rmHeKonor, 6oaH1ua
ToKkyga. MIskaounTenHo BHMMATeNHA U cnopes,
MeH, o6bp npodecmoHanuct. MNMpeung paboTtewe B
eAHa KAMHUKA B KB. XagXun AMmnTbp U KeHuTte ce
3anucBaxa 3a Hef oT usnia bbarapua :wink: , aBHo
MMa 3alLo0....nocne otnge B TOKyaa n A nocnensax
Tam, BOAM U XEHCKA KOHCcynTauma :sport:

POS

pOS:BHMMATENEH | p
0s:006bp | pos:npo
decroHanuct|pos

TRUE

129

[-p KmeTcKa - HeBposor B 601HNLATA HA 4-TU KM
Hai-pobpuat cneuyanuct no MS u MapKeHCoH.
MHOro oT3anBYMB YOBEK, OCHOBATE/ Ha
doHmaumnsaTa Ha 6bonHute ot MS

POS

neg:60neH | neg

FALSE

130

[-p JaHunena CraHeBa - cneymanunucT akywep-
TMHEKo/Ior /BKA. U OTAeNeHne 3a cTepuauntet / 8
MawnumH gom - BapHa , yn. Mup 1, Ten. 332000 -
OT/INYEH CMeuManncT U NpeKkpaceH YoBek ,
3aMo4YHax Aa Xxo4a Ha r’MHeKonor ¢ pagocT, :shock:
[-p 3nataposa - ctomatonor 618 201 , ToyeH agpec
He3HaMm , YyJeceH CTomaTonor

POS

POS:0T/IMYEH | pos:n
peKkpaceH | pos:pag
OCT | pos:ToueH | pos
:yyaeceH|pos

TRUE

131

[-p Tnxomunp MycTakos, anepronor
YHuBepcuTeTcka 6onHuua "AnekcaHapoBcKa" -
Coous. CTpaxoTeH YoBek U NpodpecnoHanmncT

POS

POS:CTPaxoTeH | pos
:npodecmoHanucT|
pos

TRUE

132

[O-p CTaHeBa e U Mo TMHeKonor, 060XKaBam A Ta3u
eHa, 6e3yMHO MWNa, C OTHOLIEHNE KbM BCEKM
naumeHT:)

POS

pos:obokaBam|ne
g:6e3ymeH | pos:mu
n|pos

TRUE

133

Mpod. a-p 3axapun KpbcteB-KnmHuka no
ractpoeHTteposiorna, YMBAN"CseTn MBaH Punckn"
Hali- no6puAT cneunanmnct no XPOHUYHUTE
BUPYCHM xenatuTtun./lekysa xenatut Bu C. -p
Enena NopaHoBa-HaumnoHanHa KapanoaornyHa
60nHULa CbaoBs xmpypr Hanpasu mu nepdekTHa
onepauma Ha paswmnpeHa seHa. [-p Anumo Jnmos-
bect BeT-BeTepnHapHa KANHUKA
*K.K."CTpenbuwe",yn.Huwasa 113A
XMpyproT,KOUTO oNeprupa MOETO XbCKU U Ce TPUKMU
3a 3gpaseTo my. CTpaxoTeH ANArHOCTUK U
npodecnoHanucr.

POS

pos:006bp | pos:ne

pdeKTeH | pos:cTpax
oTeH | pos:npodecu
OHanucT | pos

TRUE

134

KarkeTe HAKOM Jo6bp ruHekonor B Maosaums :?:
CmeHunna cbm 2-3 1 BCe He MU BABLXBAT gosepue
BHAKOMW MOMEHT!

NEG

pos:006bp | pos:ao
Bepue|pos

FALSE

135

[-p Mexmepos - rp.BapHa, rpagcka 6onHuua,
rMHeKkosor, paboTn No 3apaBHa Kaca, Ha YeTHO
YMCAO € MbPBA CMAHA Ha HEYETHO YMCO e BTOPA
cMAHa. HAmam aymu 3a BHUMAHMETO U 3a
YMEHMATA N 3HAHUATA KOUTO MMa TO3U YOBEK.

POS

pos:ymeHue | pos

TRUE

136

HsKoi 3Hae /1M KaKBO NpeAcTaB/iABa TOBA HeLlo
cTeBUA?B HeTa YeTox,Ye 6110 HAKAKBO
pacTeHWe,ama MeH Me MHTepecyBa KaK M3rnexaa
BbB BM/1a,B KOWTO Ce NpoJasa No MarasuHuTe u

NTR

neu

TRUE
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OTKbAEe M306LL0 MOXKe Aa ce Kynu-uma N ro B
0BMKHOBEHUTE XPAHUTENHM MarasmHu uam ce
npoJAaBa Mo anTeknTe,Kbe Aa ro Tbpca? AKO HAKOM
M3MNoa3Ba CTEBUA A3 AaLe HAKAKBO MHDO Ha Hac-
HenpoceeTeHuTe :roll:

137

3a rosIAMO Cb¥KaseHUe,CTEBUATA € CpsAHa U
M3TersieHa oT anTeyHaTa mpexa. Ta e
€CTecTBEH,EBTMH U 6e3BpeseH 3amMecTUTeN Ha
W3KYCTBEHUTE noacnaantenv.He 6unm nposeaeHu
OO0CTaTbyYHU U3cneaBaHMA. AKO A UMa,KOoM Wwe cu
KynyBa CKbMuTe 1 BpeAHU U3KYCTBEHALMN. ANpu TAX
UrpasaT mHoro napu. CtesusTa 6ele BHOC OT
Bbenapyc nnmn YkpaiHa.lloTbpcu oTKbCUTE OT
"CBeToBHaTa KOHCNMpaumaA cpelly 3a4paBeTo” B
HeTa. MiHaye e cnagka, Npy BapeHe He e apoMaTHa
n pobaBAM MeHTa UAKn apyr Yait. MoKpuea
HY»XAMTe OT CNafKo,a a3 Hemora 6e3 cnaako. B
HeTa MMalle 3a pa3cagHuK B CeBepHa
Bbarapus,KoiTo Npeanara pacteHmneTo. Tonkosa e
"BpegHa" cteBMATa,4e B MHOIO AbprKaBu A Non3BaT
MacoBo. Y Hac A Mmalle CyweHa,IcTa U Ha
XanyeTa,Ho oTBapaTa e no-gobpa. Mo BTB cbwo
MMalle KoOMeHTap no Bbrpoca. Cpelly HeA ca
MHOTO Nnapu,BaXkHW ca nevanbuTe,a He 34PaBETO
Ha xopaTta. B AinoHuAa ce non3sa macoso. [laHo A
MyCHAT OTHOBO Y Hac.

POS

neg:n3KycTBeH | neg
:nposeaa| pos:aoct
aTbyeH | neg:Bpeae

H|pos:cnaabk | pos:
apomaTeH | pos:cna

AKo | neg:BpeaeH|p
0s:no-aobpa|pos

TRUE

138

Bu TOBa, HO € Ha PYCKMU.
http://ru.wikipedia.org/wiki/%D0%A1%D1% ...
0%B8%D1%8F

NTR

neu

TRUE

139

MpounsBexaalle A U eaHa 6barapcka pupma -
KanKku 1 TabaeTkn, HO CbLLO € crpsHa oT
pa3npocTpaHeHue. A no 6TB usnese [oHKa
baikoBa u Ka3a, 4ye B EBponenckus cbto3 He buaa
pa3pelleHa, 3aWwoTo mMai buna KaHueporeHHa. Ama
TOBa MOC/NEAHOTO 0 CMOTOIEBY, 3aLL0TO He
3Haelle KaKBO Aa Kaxe. CAKal acnaptama He e
KaHLLeporeHeH, 1 To opuLManHO ro NpMU3HaBaT, ye
MOMe Aa gosege A0 obpasyBaHe Ha Tymopu. B
CbLLOTO BpeMe M3 HETA MOXKELU a NpoyeTeLl
cTaThm Kak Koka Kona cmsaTa ga ctapTtmpa
NPOMMLLNEHO NPOU3BOACTBO HA CTEBUS U Aa
NPOM3BEXKAA BCUYKUTE CM TAUT HAMMUTKK C Tasm
6unkKa.

NEG

neu

FALSE

140

HAMa 11 HMLWO Ha CcTeBMATa, aMU HAKOM Tpabea Aa
[AOKOMa HAKaKBM KMHTK Nak. A Taa balikosa e
TO/IKOBa HabeAeH AMETONOr, Ye KoraTo M Aa cu
CKbCa AMNoMaTa, BCE LEe e KbCHO. A3 Noa3Bax
npegy Aa A CKPUAT eTo TaKaBa Ha Kanku Mo-manko
C/lafika e OT acnapTameHuTe OTPOBM U MU
NPOMeHsLLe BKyca Ha KadeTo, ama KaTo ce nma
npeasua Konko "ekctpun" cu cnectasalu...

POS

pos:cnagbK | pos:ek
cTpa|pos

TRUE
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141

A panu HAKOM 3Hae OT KbAe Mora aa cu Kyna? Ha
nocneaHoto usnoxeHune 8 HAK (malt HayanoTo Ha

AekemBpu belle) 3a AMETUYHU XPaHU, BUNKU U T.H.

CY no3apeaux, 3aWoTo dupmaTta Mmalle LWaHa,
ama 3anacuTe MU ca Ha NpuBbpLIBaHe. Tam MU
06acHMxa oT dupmara, Ye r'm CbAAT U TO HAKAKBMU
MECTHW NPOU3BOANTE/IN HA U3KYCTBEHMU
noacnaautenn. Ta ce 4yyas Aanm He Mmora 4a cu i
nopbyYyam HAKbAE OHNAMNH. HAKOM nopbyBan in e?

NTR

neg:M3KycTBeH |neg

FALSE

142

M a3 yeTox B e4HO cnNncaHne 1 TbPCux Aa cu
Kyna,ama He MOXKax ga HamepsA
HUKbAe.Kanko,[aHo KoKa Kona noyHaTt ga a
M3MNon3BaT HaUCTMHa.

NTR

neu

TRUE

143

AKo B/ TpsAGBa NPOCTO Hello, C KOeTo Aa Cu
noacnaamTe KadbeTto 1 Aa He e U3KYCTBEHO, 3aLl0
He onuTaTe GppyKTo3aTa? Hanb/HO ecTecTBeHa e,
MOHe TaKa MuLle, U e KPalHUAT NPOAYKT, A0 KOWTO
TANIOTO pasrpaxia HopmasHaTa 3axap. Tosa
nocNeAHOTO ro 3Ham OT eAHa anTekapka. Mima n
rHOKO3a Ha MNpax, HO 3a HeA HAMam MHeHMe.

POS

POS:ecTecTBeH | pos:
HopMmasieH | pos

TRUE

144

3alloTo e KanopuyHa, 6e xopa. He ctasa Bbnpoc
NPOCTO Aa He e 3axap, a Aa € MHOOOTO HUCKO
KanopuuHo. LLle ce noacmMnsame nu ¢ Tas roKosa
lol: ?

NTR

pos:noacunsam|po
s

FALSE

145

He 3Haex, ye r1t0Ko3aTa e No-KafopuyHa oT
3axapTa. :cry: Ho Ha niMKyeTo Ha ¢pyKTO3aTa
nuuwe, Ye e NOAXOAALLA 33 ANETH.

NEG

pos:noaxoasll | pos

FALSE

146

Mopbyax cu gHec cTeBMA Ha TabaeTKW. Yakam yTpe
Aa A gocrtasar. LLe goknagsam fanuv ctasa.

NTR

neu

TRUE

147

OTtkbge :roll: ? (moxe v Ha nc, Aa He HU ce KapaT
3a peKknama :lol:)

NTR

neu

TRUE

148

A, He, He, He moxe Ha JIC :twisted: Uma n gpyru
3auHTepecoBaHu. :wink:

NTR

neu

TRUE

149

[ocTtaBuxa a gHec, ¢ 1 paboTeH AeH 3aKbCHEHME.
Caintbt e www.shopping.bg. Mnawa ce npu
pocTaBKa - 200 TabneTtku 3a 25 nB. + 3,20 n1B. 33
[ocTaBKaTa. CTeBMATa € aMepuKaHCKa, Ha BKYC
cnopepn, MeH HAMA rofiAMa pas/nKka ot
6barapckaTta. TabneTkMTe ca Masiko NO-rosemm u
CAKALL He e TO/IKOBA CNajKa.

NTR

neg:3akbCHeHMe |p
0s:cnaabk|neu

TRUE

150

Masko odpTONMK, HO BCE NaK UCKam Aa cnoaens
€4HO MHTEPECHO MOEe OTKPUTUE. OT HAKOIKO AHU
CW NpaBs NJ0A0BN COKOBE C NacaTop - IMMOHMU,
NOPTOKaNM, Kpywwu, A6bIKU, MOPKOBU, KUBM.
Cnaram 1 manko Boga. HoBo 3a MeH B c/iyyas e, ye
He MW ce afe CNaaKo, a Nnpeamn AAAX AOCTa CAaAKM
1 wokonag,. MpocTo aneTUTbT MK 3a CAaAKO MOYTH
nsyesHa.

POS

pOS:MHTepeceH | po
S:0TKPUTUE | POS:HO
B| pos:cnaako | pos:
cnafka|pos:cnagk
o|pos

TRUE

151

AKO MMa TaKuBa, MoA AalTe CbBeT....

NTR

neu

TRUE

152

A3 (1 BAUram A0BONHO pbUMUKa) Kaxku KakbB
CbBeT TV TpabBa....BegHara gasam c roToBHOCT -

NTR

POS:rOTOBHOCT | neg
:onaceH |neu

TRUE
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BEYE MMHaX ONacHUTE HAKOIKO MbPBMU
AHW...TUTal, LLe TM Kaxka BCUYUK

153

A3 OTKasax uurapuTe npeam 2 mecea
nNpU6AM3NTENHO :1: N CbM Hali- LWACTANBUA YOBEK
Ha ceeTal?! UcKa ce cunHa BonAa, pasbupaHe n
MHOTO0 cbobpaszaBaHe OT 6AM3KUTE TN XOpa, KOUTO
nywar.. A Ha BUKM MCKam Aa Kaxa, 4ye KOAKOTO
noseye Bpeme MMHaABA, TOIKOBA NOBEYE MU ce
NyLW... U CbM Ce ycelllana, Ye YyacoBe Hapes MUcan
Camo 3a UMrapm.... HOO CTUCKam 3b6u 1 Taka...

POS

neg:oTKarKa | pos:Ly
acTAuB| pos:cuneH|
pos

TRUE

154

HanctuHa an? U a3 am we mmnHa npes Toea?
BCbLUHOCT a3 IMYHO HsAsram BCAKA CYTPUH M TOBA Me
ODbPKM fanedy oT MUCHTA 3a LUrapu. He CbM ce
M3KyLLaBana, a ako CM NOMMUCAA CU NPeACTaBAM
MMPU3MATa B ycTaTa CM U MK ce npuraxkaa OcseH
TOBA NUA eAMH Yai, KOWTO NbK Me n3basu ot
nyguTma ctomax M cera mmpusamara Ha Lurapm me
Kapa Aa ...abe, ragHa mu e? AKo He cnopTyBall-
3aMo4YHK, Nomara:)

NEG

neg:aaned|neg:rag,
eH|pos:nomaram|n
€g

TRUE

155

A3 cbm BMBLIA TEHUCKUCTKA, HACTOALLA TPEHBOPKA,
LA XMBOT CbM Urpasia TEHUC M CbM Ha KOpTa
MWHMMYM MO 5 Yaca Ha [eH, BCEKM AEH... TaKa, ue
CNOPTYBaHETO He Me CMPa 43 MUCAA YecTo 3a
uurapm...

NTR

neu

TRUE

156

Odd, ama ™M npobaema e, Ye a3 U AOKATO NyLuex
Cu cnopTyBax... M He M1 npeyelle ocobeHo.
Mpo6Bana Cbm C AbBKM, XanyeTa pasHU... Ama He
cTaBa. :Cry:

NEG

neg:npeva|neg

TRUE

157

Mpo6Bali c No- cU/IHa BONA U XbC 3a OTKasBaHe!?!
AKO He cv pelunaa HaUCTUHA Aa CnpeLl,HUKaKBU
XanyeTa, AbBKM, IeNEHYNLN U NP. HAMA Aa TU
nomorHat! A3 He cbm ynoTpebaBana HUKaKBU
MOMOLLHW CPeACTBa, CAPAX MM OT pa3, CaMo Ha BOAA
CU Kapam...

NTR

pos:cuneH | pos:no
MOrHa | pos

FALSE

158

A3 3an103KKMX Ha TabeKc, KakTo Beye cbM Ka3Bana He
3HaM OT Kbae aonae edpeKra, Ho a3 6ax TBbPAO
pelweHa ga cnpa M 3Ham, Ye ako cu peLuunn Hewwlo,
LLe ce CKbpLUMLL, aMa Lie ro Hanpasuw. MoAaT
HauuH belle cnegHUA - U3XPaYnUX cyma TM Napw 3a
NOJIMYKU, YAHTUYKK, UMaAM U 340aBOC/IOBHU
npobaemu, Kouto TpabBa Aa aTeHAHa M peLinx, Ye
Te3n napu HAMa Aa rv Aasam Beye 3a Lurapu.
Kasax u cnpsax! Copu, r-K, He 3Haex, Ye c1 TPeHbop
Mo TeHUC :00ps: :00ps: :00ps: Ho 6paso, ue
yabpsKalll Ha U3KYLIEHNETO:)

POS

pos:edeKT|pos:3ap
aBoC/ioBeH |neg:np
obnem|pos:6paso|
pos

TRUE

159

Mob6bp3aiiTe C OTKa3BaHETO CKOPO B ,e,Bpona Lie
3abpaHAT NyweHe Ha odMLMaANHK MeCTa U HAMA A3
npvemar Ha paboTa nyLadu.

NTR

neu

TRUE

160

MomunyeTta Ha meH gHec mu e neTun aeH. [Jo cera He
MCKax ga nNuia ga He B3ema 4a ypo4vacam
paboTnTe, HO BeYe MMHax onacHuTe 72 yaca,

POS

neg:onaceH|neg

FALSE
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Kb4ETO CbM Ce€ U3abHBa1a BEAHDBXK.

AKO 3Haell CaMoO KOJIKO OLLE OMACHU U TEXKKMU
YacoBe e nmall 3aHanpea... [aHo n3abpxul 1

neg:onaceH | neg:te
XbK|pos:nopus | po

161 NTR FALSE
He ce noggajel Ha NpeacToawmTe NopuBKu oT S:KesaHue | pos:Kbe
»enaHue! Kbcmert! meT|pos
OTKasax rv npegu 8 meceL,a oKoH4aTesiHo. Camo neg:oTKaka|neg

167 | BO/MR, HULO Apyro. Ha momeHTH oLue mu ce nywu, POS FALSE
HO He ManA U He MOMMPUCBAM. 3aMECTUX LurapuTe
¢ BMHO. :twisted: :fun:

163 Bpaso!OT TpbH Ha rnor!Bmecto 20 umrapum 20 yawm NTR pos:6paBo | pos FALSE
BUHO?

[a 6e, TbpKana ce No TPOToapuTe Mo UAA AEH U neu

164 | HAMma KoM fa n nornegHe geteto :lol: .[da s NTR TRUE
nopuuaem rpynoso :lol: :lol: :lol: .
a3 Beye cnpax ga 6poa aHute:) CbHyBam, ye nylua pos:KenaHue | pos

165 | (ama no manko) Ho Bce no-paako mu uasa NTR FALSE
}enaHne Mucas, Ye Npu MeH e oT CrnopTa....

A3 IMYHO MUCNS, Ye 34,0aBOC/IOBHOTO XpPaHEHe pOS:34,0aBOC/IOBEH
BK/1I0YBA BeraTapUaHCKUAT PEXUM U MECOALHUA. |pos

166 KaTto B cegmuuata aga ce age 1-2 meco NTR FALSE

M3K/l0YEHME Ha CBUHCOKOTO M NO YMEPEHO C Alua,

MAIAKO U cnpeHe. Bue Kak mucaute?[/b]

MpoTuB BeretTapsAHCTBOTO CbM. He HamuMpam 3a neg:npoTme|neg:nn
HY»XHO TOBa iMweHune. To cera ronama moaa e, ama weHue | neg:cmax|n
CU YMMpPaM OT CMAX KaTo HAKOM Kaxe, ue e eg:ybuma | pos:uUcTuH

167 | BereTapsaHel, ama age nuae u masako :lol: Unn NEG | cku|neg TRUE
MbK, Ye 3apaau }KNBOTHUTE AeTOo ca ybmau ama cu
HOCU KoXKeHuTe 06yBKK :lol: UcTuHCKUTE
BereTapaHUM He AAaT HULLLO }KUBOTMHKO.

He mora fia Kaa CbC CUrYPHOCT AaNM CbM 33 UK neg:npoTms | pos:ao
npoTus. A3 camaTa 0Ko/10 3-4 roguHN He AAAX 6bpe|neu

1eg | Meco-camo pnba. Mecoto mn mupuiiette. Y HALWO NTR TRUE
He MOKex fla Hanpassa cpelly Tosa. Jobpe, ye
NleKapKaTa me pa3bpa u me nocbeeTsa Aa
3amecTBam mecoTo ¢ 6060BM pacTeHus.
He morKe fia ce Kae KaTeropuyHo 3a uau POS:yHUKaNeH | neg:
NPOTUB,BCEKU OPraHN3bM € YHUKaEH U NvieHune | neg:3no
TOBa,KoeTo e 61aroTBOPHO 3a eAMH,e NNLLEeHNe 33 wacTeH|neg:nunnca
apyr.Mima xopa ¢ HacneacTBeHa aHeMMA U TakUBa C | pos:mnapg| pos:Kpa
HEeNOHOCUMOCT KbM KMBOTUHCKM coTa|neu
6eNTbuUM...BaXKHOTO e BCeKM 3a cebe cu Aa oTKpue
ONTUMANHUA XpPaHUTENEH pexum.loBeyeTo

169 | XOP2/M3K/IOUMIM MECOTO OT MEHIOTO cu,Ca ro NTR TRUE

Hanpaswuan nopaau ¢unocodpckmTe cu
ybexaeHus,a He 3apaam 3apaBe,KpacoTa 1 ap,Ta
B3MMalKM peleHmeTo
"3a'"BEereTapmMaHCTBOTO, MO BCEKM YOBEK Aa ce
3ano3Hae MHOO0O0ro NoAPOBHO € TOBA Kak ce
NpeMmnHaBa KbM TaKbB pPeXum,aa ce 3anuTa ganu
He e BpeMeHHa NPULLABKA,LLLOTO NOHAKora ca
HY}KHW rOAMHM Ha OpraH13ma,3a Aa ce npuroam,na

78




Ce 3anuTa HY}KHO /1M My € TOBa W TH,a3 camara He
KOHCYMMpPaM MeCco OT MHOTO rOAMHU,HO CbM
BUMKAaNa 3101 AaCTHUTE NOCAeACTBUS OT AnncaTta
Ha Meco BbPXy A0CTa Maaan momudeta.llpu
BCUYKM Xopa obaye,3apaBe M KpacoTa ce NoCTumra ¢
HAKOW INLLEHUNA-OT
3axap,CnafikuLIn,KOHCePBUPaHU N CTabUAU3MpPaHM
NPOAYKTM U TH,BCUYKM TM 3HAEM,HO 3abpassame
:)))v na He 3abpaBsA-npaseTe cM CyTpeLIHaTa
rMMHacTuKa,anwete ce oT 10 MuH
n3nerkaBaHe,3acny»Kasa ciu :)))

170

aMu He pa3bpax KaKkBO My e 06L0TO MexKay
BereTapmaHcTBO U MeCcosiACTBO, He ce n
M3K04BAT B3aMMHO :roll: Ye cBMHCKOTO e Hali-
MPBCHOTO MECO - TOBa BCEKU TpAbBa Aa ro 3Hae
No/Ie3HOTO MECO e Te/elWKOTo, NUAELKO, NaTeLLKo,
pnba CbLLo MeCOTO € He3aMeHUM M3TOUYHUK Ha
YeNA30 U NPOTEeMHM eCcTecTBeHO, He e
NpPenopbYMTENHO BCEKM AeH [la Ce KOHCYMMPa, HO
noHe 4 aHW B ceamuuata e 4obpe KONKOTO A0
CYPOBOAACTBOTO - MPOTUBONOKA3HO € 338 MHOTO
3abonABaHuA

NEG

neg:CBUHCKM | pos:n
oNle3eH | pos:He3am
eHum | pos:ao6pe |
neg:3abonasaHe|p
os

FALSE

171

BeruMtapmaHKa CbM OT ZleCeT rogmHu. He cbm
ympsana. Ho 1 Ha HMKOro He BuX Npenopbyana 4a
CTaHe BerntapmaHeL, ako He My e "oTBbTpe",
MPOCTO 3aLLOTO € MOAEPHO Mali HanocneabK :wink:

POS

neg:ympa|pos:npe
nopbyam|neu

FALSE

172

A3 MbK CbM MECOAAHO }KUBOTHO OTBCAKbAE -
CBUHCKO, Te/IeLIKO, arHeLwKo - BCUYKO AMm:)))
:twisted: :twisted: :twisted: Bcekn nma npaso aa
cn n3bupa ganu fa KoOHCYMUpa UK He KOHCYMKUpa
MECHM NMPOAYKTH. 32 MEH JIMYHO 3e/IeHYyLuTe ca
XpaHa 3a UCTMHCKaTa xpaHal! :lol: :lol: :lol:

NEG

Neg:CBMHCKK | pos:u
CTMHCKM | neu

FALSE

173

no Bpeme Ha BpemMeHHOCT U KbpmeHe TpsAbBa aa ce
Hab/iAra Ha MecLLeTo; Kens30To, KOETO Ce CbAbPKa
TaMm, HUKOE 3e/1eHYYKONOL0OHO He MOXKe Aa T o
ocurypm :1:

NEG

pos:ocuryps | pos

FALSE

174

Amun meco am pagKo. Ho npotenHu -
3agbmkuTenHo. No marasmMHuTe Mma coes
rpaHynaT KOMTO e yA06eH, BKyCeH U NONe3eH.
M3BapaTa - CbLlo, ANLA - BCEKU AEH, CUPEHE,
KallKaBas, 3efieHYyLM, A4KKU - 6e3 TAX He mora.
06w B3€eTO, C/lefBaM TOBa KOETO TAOTO MU
noacKkaxe. Hanpaso He pa3bupam "nbp:KonHaTa"
CTPACT Ha roNAM NPOLEHT OT MbXKeTe. CUrypHo e
HeLL,0 XOPMOHaIHO 06yc/I0BEHO, 3HAm in :wink:

POS

pos:ya06eH | pos:BK
yceH | pos:noneseH
| pos:cTpacT|pos

TRUE

175

A3 He CbM BereTapmaHKa, Ho 61X UcKana aa
cnoaens Hello, Koeto "naawwmn" NpUATeNKUTE MM -
TblA KaTo CbM XPUCTUSIHKA NO BPeMe Ha NocTUTe He
AM HULLO OT }KMBOTUHCKM NPOU3XOA-
Bb3KpeceHCKUTe NOCTU Ca MHOTO AbArn - Hag, 40
[OHV - B KOUTO He M MJIAKO, AlLLa, HALLO OT

NTR

neg:nnawa|neg:06
puBam|neg:cTpaHe
H|pos:nonoxutene
H|neg:cTpaHWYeH |
pos:edeKT|neg

FALSE
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YKMBOTUHCKM NPOMU3X0Z, HO MUCAA Ye TOBa €
BPEMETO, KOraTo ce XpaHA Han-MbAHOLEHHO,
3aLL,0TO OTAENAM BpEME Aa CM NPUTroTBAM XpaHa,
MbK M OTKPMBAM TOJIKOBA 3aMECTUTENN Ha
KallKaBas, Meco... a Mo NPUHLUMN HE AM MeCo,
MUcna ye ce obprBam OT HETO... MASIKO € CTPAHHO
3a 06AcHeHne A3 0b6aye NOCTA NO PEAUTMO3HU
NPUYMHMK C Len NPevyncTBaHe Ha AylaTta, He Ha
TANOTO, MONOXKUTENTHOTO BAUSAHME HA TANOTO MU U
OYHKUMOHUPAHETO MY € CTPpaHU4YeH edekT:)

176

A3 cbM 3a BEretapmaHcTBO, HO Ce OKa3Ba ye
MecoTo He TpabBsa aa ce nogueHaAsa. Mo npuHUmMn
He CbM 0COBEHO MecosAHa 1 PELLNX CbBCEM Aa ce
OTKaKa OT MECO, HO Ce MOABU NIeK Koconag.,
Tbpcelkn npuunHaTa 3a Hero CTUrHax u o
MECOTO- ABHO OpraHM3ma Mma Hy»Ja oT Hero, Ta
[0PV B MMHUMaNHW KONNYecTBa.

NEG

neg:oTKaxa|pos:ne
K|neu

FALSE

177

npeanonaram Yye e Taka- KoraTto 6sax masika mama
Ka3Balle Ye BCAKO HeLLo CU MMa MACTO B
CTOMax4eTo MU-LIOKONaLa, MOpPKoBUTe 1 T.H. Camo
Yye MMa Xopa, KOUTO ca ce 0TKa3anu OT MecoTo No
€4HU AW APYTU NMPUYUHU - TEMNOPASIHO UK
nepmaHeHTHo! TOBa e M A0 Harnaca... Wo ce oTHacs
00 Koconaga T - a3 MMmax To3u npobaem no eaHo
BpEME - MUC/IEX CU Ye € 3aLL0TO He AM MecCo, He
nM1A AOCTaTbYHO BOAA AN APYrO HELo
XpPaHUTENIHO 1 CbBCeM 3abpaBux Aa ce nornesHa B
ornefanoTo Ha AywaTta cu - 6ax Tonkosa
M3TOPMO3€eHa M HeLlacTHa - TbKMO ce 6sx
pasgenuna c ragKeTo cu U T.H..... Cera ce xpaHsa
6e3yMHO pAAKO - CaMOo KOraTo ycellam Ye Lwe ympa
OT rNaj- HAMaM CTUMY [ Ce XPaHA, HE CbM U
rnagHa, Ho Xo4A MHOrO neLla, CNopTyBam, CMes ce
M CbM MHOTO CMOKOMHa -M KocaTa MU ce YyBCTBa
nepgpekHo!

NTR

neg:oTKaka|neg:n
pobnem|neg:Hela
cTeH|neg:6e3ymeH
|neg:ympa|pos:cno
KoeH|neg

FALSE

178

A3 mucna 4e meco TpAbBa Aa ce KOHCYMUpPa Han-
MHOTO ABa MbTU B ceaMMLIATa M TO Aa ce Habnara
Ha NUIELLIKOTO M TENELLKOTO,KOUTO ca be3
TABCTUHK.Bce nak TpsbBa Aa MMCINM 33
X0NecTeposaia CuU,KOMTO ce NoBuLLBa OT
YKMBOTUHCKUTE Ma3HMHM.TaKa Ye 32 MeH e no-
3/1paBOC/IOBHO Zia Ce XPaHMM MOBeYe CbC
3e/IeHYyLIM M NI040BE U BMECTO 010,43
n3non3Bame 3eXTUH,Tody 1 NoBeYe NEHEHO
ceme.OT MNIEYHUTE NPOAYKTU KaTO MIAKOTO,Hal
MHoro 1,5% ., Hanpumep as,BcAKa CyTpWH
3aKyCBaM C MIOC/IN M HUCKOMAC/IEHO MAAIKO,a 0ben,
n Beyep Habnsaram Ha canaTuTe M NO-MAJIKO Ha
mecoTo. :wink: A3 cbm Ha NpuHLMna-"KosKoTo no-
MaJIKo Meco,To/IKkoBa no-gobpe" :wink:

NTR

pos:no-aobpe| pos

FALSE

179

a3 CbM CblriaCHa C T86, HO TOBA € KOoraTto CtaBa

NTR

neu

TRUE
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BBbNpocC 3a TE6Z) BCUYKO € OTHOCUTENTHO U 3aBUCU OT
OTAEeNHNA OPraHU3BM-0OT KaKBO MMa HyXJa, KaK ro
NOHacA U T.H....

180

[a,pa3bupa ce ye BCEKN OPraHU3bM €
nHameuayaneH :wink: . YoBek cam peluasa ganu
[a ce XpaHu 34paBoOC/0BHO UK He. :roll:

NTR

neu

TRUE

181

3uma e, cTyaeHo e. Tesn gHM 4eCcTo CM FOBOPUM 3a
CTyAa Ha BbH. Mopaau Ta3n, a U Apyrn NPpUHNHU MK
XPYMHa ga gam xof Ha Temata. bux nckana ga su
NOMNMTaM C KaKBO OTONNABATE MKUIMULLETO CU, KOJIKO
KBaZpaTa e, KOJIKO BM CTPYBa OTOMJIEHMETO Ha
mecet/ce30H? JJoBOIHU /1N CTE OT TOMINHHUA
M3TOYHUK, KOMTO MO/I3BaTE KbM HACTOALLUSA
MoMeHT? KaKkBuM ca HerosmTe NaOCoOBeE U MUHYCKU?
MwucnuTe M ga ro cMeHsTe ¢ Apyr U3TOYHUK 33
OTONNEHME M NOPAAN KaKBU NPUUNHU?

NTR

neg:cTya,| pos:[oBso
NeH | pos:natoc|neg
:MUHYC|neu

TRUE

182

ToOK.MHBEPTOPHM KAMMATULM C MOLLHOCT MO -
ronama ot Heobxoamnmara. [lobpe e, Ho npu -18 cu
MM e X/1afiHO, HO a3 CbM 3MMOpPHMYaBa. Toea e
anapTaMeHTa, KOMTO PEMOHTMPAM B MOMeHTa.80
M2 Mpn ManKa MU, KbAETO CbM B MOMEHTA,
KNMMaTULUM U pagnatopu. TpyaHo ce
otonnasa.CmeTkmTe ca okono 200ns.*Kunmweto e
roNAMO C BUCOKM TaBaHW U HAKOM AeH cmATam 43
ro rasanpuumnpam.

NEG

pos:Heobxoanm|p
0s:006pe | neg:Tpya
HO | pos

FALSE

183

97 M2, 2 HB. KAMMaTKUKa. [losonHa. [NocnegHara
cMeTKa - 93 niB. MatocoseTe - 6bP30 3aTONNS,
WKOHOMMYHO, YNCTO. MUHYCH - NPU NO-HUCKMK
TeMnepaTypu TONM NO-Masnko epeKkTUBHO. bux
3aMeHW1a C KaMWHA, aKOo MMalle KaK 1 Mmalle Koi
4a mu cnyrysa. MHOro 3aBmcu OT NnomeLLL.eHNeTo,
M301auUMATa, U3NIOXKEHUETO, eTaxKa....

POS

p0S:00BOJIEH | pOS:
6bp30 | pos:unct|ne
g:MUHyC| pos:edeKT
MBHO | pos

TRUE

184

naHesnka 88 KB.M. U30MpaHa C BbHLIHA U30naumsa,
BK/IIOUUTEJIHO U OTrOpe, 3aLl,0TO e Ha nocneneH
eTax. LleHTpanHo napHo - paboTat pagnatopute
Camo B X0J/1a U KyXHATA, B AABETE CMa/IHN He e
nyckaHo napHo. NocnegHa cmetka 300 nesa + 50
KMHTa 3a TOK :evil: HuKora noseve :evil:

NEG

neu

FALSE

185

Oxx..60/1HaTa MM Tema. M3LA10 CbM Ha TOK.
3umarta nnawam on 300-400 n... 75 KB, nocneneH
eTax , ceBep-3anag U3noxeHue

NEG

neu

FALSE

186

M3uyAano Ha napHo. 60 k. m. OTonnAsa ce uenmar
anapTameHT. CMeTK1Te ca HenpuaTHK (NnocneaHaTa
W Hal-BMCOKaTa - 265 2B, B TOBA YMC0 U TON/1aTa
BOAa), HO He 61X 3aMeHMNa NaPHOTO 33 HULLO
apyro. MNocneneH eTax, U3noxeHne cesep-tor (Y,
HO MW Ce CTPYBa, Y€ € JIEKO OroU3TOK-
ceseposanag).

POS

neg:HenpusaTeH | po
S:ToMbA | neu

FALSE

187

LLlo TonkoBa mHoro?

NTR

neu

TRUE

188

LLloTo HAKOM peaoBHO Me Kpaae.. 2 I nogpesn me
HAma no 1 meceu, 3umarta - cmeTKaTa Bce e 350 nB..

NEG

neg:xanba|neg:kp
analneg

TRUE
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BCUYKM BB3MOKHM Kanbm CbM NyCcHanNa - HAMa
onpasuAa 3acera. Unn me kKpagat n v Yes cn npasu
KaKBOTO UCKa. HO TBbPAAT, Ue e NeKTpomepa Cu OK.

189

TOK-KIMMaTULK, NOYTU HUKOTa He ce
cnupat.Mucns, ye He ca HU ManKu CMETKUTe,
KoraTo belle MHOro ctyaeHo, obaye y Hac cu belue
LOCTaTbYHO NPUATHO. TOECT CbM MO CKOPO
[0BOJIHa OT oTonAeHneTo.Korato ce npemecta B
Kblla HENPeMeHHO C KaMUHa :)

POS

POS:MPUATHO | pos: A,
0BOJIEH | pOS

TRUE

190

TOK - MHBEPTOPHM KAMmaTmum 3 6p., HO egHaTa
CTas He A NoN3BaMe M peanHo paboTaT 2 6p.
MocnepHata cmeTka bewwe 107 n.. Cera o4akBam
noseye, 3alL0TO PaboTAT HOH cTon. M B Hau-
roemuTe CTy40Be Ce oTonasALwe MH. Ao6pe, He MK
e buno cTyaeHo.AnapTaMeHTbT e 2 roJieMu cTaum +
cpegHa KyxHAa, Boau ce 66 KB. YMCTa naow, Ha 1
eTax.

POS

neg:ctya | pos:no6p
e|pos:uunct|pos

TRUE

191

A3 cbM TBbPZO 33 NOKANHOTO NapHo. Tosa 6e
Ha4YMHa, N0 KOMTO Ce OTOM/IABAX, AOKATO XKuBeex
npu pogutenn cn. M3noxeHMeTo IoronsTok. Tam
anapTaMeHTa e M30/IMpaH OTBbH U Ha TaBaHa.
OTtonneHuneTo 6e camo Ha AbpBa, NPaBAT 40CTa NO-
MaJIKo BOK/YK, OTKO/IKOTO BbIAULLATa.
OTonnsemarta *}unuHa naoul, 6e 60 Km. KotensvT
6e B 6aHATa M C Hero ce Tonsele 1 BogaTa. [locta
YecTo YyBaM OT Pa3/INYHN MECTa, Ye KIMmMaTuumTe
HamanABaT cBOATa ePeKTUBHOCT U AOPU CNMpPaT Aa
oTonAaasaTt npu Temnepatypu nog -10 rpaayca.
BuKpam, ye JoCTa OT Bac ca CNoAeInan, Ye ce
OTONAABAT C KAMMATMUM. MoXKe n ga nocoumte
MapKaTa KAMMaTUK U NpUbAN3NTENHUTE
TEXHUYECKM XapaKTePUCTUKN. CMETKMTE, KOUTO CTE
NOCOYUAM 33 TOK MU Ce CTPYBaT JOCTa NPUEM/IUBMU.
ToBa 3a CaHMpPaHU Xuauwa nm ca’?

POS

neg:60KnyK | pos:np
nemnmns|neu

FALSE

192

120 KkB. M. Tyxna, nsonauma. OTonnasame ce c
KAMMaTuum - 3 6pos u pagmaTopm, KoraTo 3asee e
3adyun. B Kopmuaopa BUHArM mu e ctygeHo. :evil:
MocnepHa cmeTKa - 340 nB 3a TOK. NpeauwHaTa He
A 3HaM, KaKTO 1 M3PaBHUTENHATA He ce 3Hae KaKBa

e e.

NEG

neu

FALSE

193

He ce otonnsasame ¢ HULWWO. M HanpaBo cme
N3yMeHM ¢ MBbXKO :roll: B HOBO uauue cme,
BEPHO, Ye ro CTPOMXa MHOFO CTapaTesHo,
COBCTBEHUKDBT CU A NOCTPOM 33 bamuanaTa,
NpoAafoxa HAKOIKO anapTaMeHTa, BCUYKM CTEHU
Ca OMaKOBaHW M OTBBH, U OT BbTPE C Hal-aebenus
¢unbpaH. A nog Hero xybaBa, KauecTBeHa YepBeHa
Tyxna. Ho HMKora He 6ux nosApsana, ye npu -20
HaBbH, Y Hac e natoc 20-21. CmeTKUTE 3a TOKa ca B
nopsabk 30 - 36 nesa. Umame n 6oinnep APUCTOH C
€/1eKTPOHHO ynpaB/ieHWe, HarfaceH Aa ce BK/YBA

POS

pos:HOB | pos:xybaBs
| pos:kauecTBeH | po
s:natc| pos

TRUE

82




M U3KH0YBA CaMO HoLeM. ANapTaMeHTBT € HOXKEH,
BbTpelleH, UMa CaMO eHa BbHLIHA CTeHa, gpyrure
ca Tepaca. Knmmatmuymre rv nyckam oT Bpeme Ha
Bpeme, NpPoCTo, 32 Aa Ce ABUXKAT MaJIKO, Aa HE UM
CTaHe Helwo. B cbuioTo Bpeme, B KbliLaTa HA CMHA
MW, KOATO € OrpomHa n e Kbla, 400 nesa He
cTurat. B KabuHeTa MMam NoA0BO OTOMN/EHME,
3aL,0TO HAaCTUAKMTE ca Mpamop - Kbae 200 :(

194

EnuHa...npusHax te. :0 :thumbsup: ToyHo TOBa ce
OYaKBa OT KaYeCTBEHOTO CTPOUTENCTBO U N30/1aLLUA
+ U3n0XKeHue, pasbupa ce... :wink: Hue cme Ha ToK,
M3uAa10, NOpaauy AMnca Ha KOMUHKM B crpagaTa.
:shock: OTonnasame ce ¢ 46p KAMMATULN, KOUTO ce
OKasaxa A0CTaTb4YyHW, 0PU U B TE3M HEBUBANK
ctygoBe. CMeTKUTe...nocneaHaTa 6ewe 220n8.,
HOBaTa CUIYPHO Le e Harope... :roll: Cbc curypHoct
€ U3ropeH TOK, T.K. CMe neT YoBeKa Ha noytn 100kB
, KaTo He nectum oT 6oinepa n TonnoTo. :wink:

POS

pos:KauecTBeH |neg
:Avnca| pos:gocrat
byeH |neg:cTya | pos
:HOB | pos:curypeH |
pos:TonbA | pos

TRUE

195

EnnHa, yeTa Te M HaNpPaBo He Mora Aa NoBsipBaM...
:shock: :) He ce TonnuTe ¢ HULWO 1 noaabpKaTe
ONTMMaA/IHA TeMMepaTypa B nomeLLeHmeTo..Mpu
poauTennte Mn NapHoTo paboTn oKoo 2-3 Yaca B
OHUTE, KoraTo TemnepaTtypaTa OTBBH € OKO/I0 U
manko nog 0 rpagyca u no 5-6 vaca, korato e -10-
20 rpagyca, n3oaaumna MMa Ha BCUYKU CTEHU
(dmbpaH 4 cm.) n He naga noga 18 rpaayca.
Mwucnex, Yye cMTyaumsTa e cynep, ama T me pasbu
HanpaBo. BepoATHO Npwu Bac e M301MpPaHo ¢ no-
neben ¢pmbpaH. N3n10KeHMETO, KaKTO CNOMEHax e
IOro-n3TOK, KaTo ABE OT CTauTe ca C U3TOYHO
N3/10}KEHWNE U eAHa e C I0XKHO. C BbTPELHW CTEHN €
CamO CMNanHATa.

NTR

pos:noaabpKam|p
os:cynep | pos

FALSE

196

AKO TemarTa He e 3a TO3M pasfen ,HAma JoLo Aa ce
NpPemecTu , KbAEeTO U & MACTOTO... :roll: 3Hauu
TpabBa Aa nsbepa maTpaum , KOUTO A OTroBapPAT
Ha HyKanTe n PUHAHCKUTE HW..B HMKaKBB cyyam ¢
NPY*UHWU...,Mu3NaTUX cn oT Teq, :?, olle uMmam
cneau no pebpara oT M3ne3nuTe NpPy*KMHM :shock:
OpueHTMpana cbM ce KbM NeHonaTekca Ha EKOH ,
aKo HAKOW MMa MHeHMe 1 Non3Ba Takuea
NlaTeKCcoBKW MaTpaum , Aa nomara :) MNpoyetox B
HeTa 3a TAX , HO MHEHMATa ca B ABETE KPanHOCTU U
oule ce yyas... :roll:

NTR

neg:nowo | pos:nom
aram|neg:KkpaiHoc
T|neg

FALSE

197

EfnHa no3HaTa cu B3e maTpak Ha HaHn.MHoro e
yaobeH.Ho HAmam npeacTasa 3a LieHaTa.

POS

neu

FALSE

198

Ha meH cbLo mun npeactom V|36MpaHe Ha MaTpaum,
TaKa 4ye wWe cnega temata BHMMaTeNNHO.

NTR

neu

TRUE

199

Pama, Lie norneaHa Moa maTpaK Kakbs e U Lie T
AOKNazBam, ropeLLo npenopbysam. Mma natHa u
3MMHa CTpaHa U KanbdKa, KOATO ce nepe B
nepanHATa. He e MeK 1 He NOTbBALI B HErO, HO B

POS

pos:npenopbyBam |
pos:meK | pos:npen

opbyBam|pos:a06b
plpos

TRUE
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HUKaKbB CKy4yai He e 1 TBbpA. Cera BUASKX,
Sensofeel - natekcos, Hemcku ca. MaKk TM ro
npenopb4ysam ropewo. Cera nornegHax v 3a
HAKaKBUN MHEHWNA B HETA N BCUYKNUTE Ca MHOTO
£06pn. HAmam HMKKabB CMOMEH 3a LieHaTa, HO
npo4yeTtox, Yye ca okono 800 -1000n8., gpyrute Kak
BbPBAT? AKO NPOABULLI MHEPEC, NUTal 3a
nogpobHocTK.

200

Hue npukntounxme c n3bopa Ha matpaum ...Cera B
JeTcKaTa ca HaHu, B cnanHATa € NaTeKcos -
neHonaTtekc Ha EKoH...MHOro cbm A0BOJIHA OT HEro
, HEe MOXKe Aa ce CpaBHU C MPYXUHHUTE MmaTpaum
...Jlaraw v notvBal ... :nod:

POS

pOS:00BO/IEH | pOs

TRUE

201

Bax T1 ueHuTe :shock: MeH, 3a KakbB pasmep
MaTpaK e Ta3u LeHa :?:

NEG

neu

FALSE

202

M HawmAa e TaKbB -NEHONATEKC U CME MHOTO
AoBosHN.OpToneanyHu ca. Pama ,Te ca nogobue
Ha UTA/IMAHCKUTE ,HO LEeHUTE ca No -NPpUemMINBuU-
oKkosio 300-400. MNoHe npean 6 roguHu 6saxa
TOJIKOBa.

POS

neu

FALSE

203

Amu 3a cnanHa 1800/2000 mucns :roll:, Tn
pa3bupall HEMCKM, HanULWKN MMETO U LLLEe TU
N31A3aT pe3ynTaTM Ha HEMCKU. 3Ha4M, MOAT e
cTpysan 809n8., HO TOBa Npeau 2r., cera moxe aa
ca no-esTnHN. MogensT e NATURE - rapaHTipam
T, Ye HAMA [a CbKaNABaALL, @ U TOBA Ca Mapu,KOTO
ce AaBaT BeAHDBXK U cnopes MeH e U3KAYUTENTHO
BaXkHO. Cera BMAAX, Ye MHOIO XBa/IAT HAKAKBMU -
Naiid :roll:, nornegHn n Marindnekc n Teamn EKoH,
3a TAX CbLLO OT3nBMTE ca fobpu :wink

POS

pos:pe3ynTat|pos:r
apaHTMpam|neg:cb
Kanasam|pos:xean
A|pos:006bp | pos

TRUE

204

MeH, BYepa ce pa3bpa, 4ye HAMa Aa Mora ga cu
3aHeca mebeniMTe OT cnasiHATa B HOBUSA
anapTameHT. B TO3K CMUCHA pa3xoguTe MU ce
BAMraT noBeye OT NJaHUpaHoTOo. Buepa me
copnpwusmpaxa c eaHn 250 1B (He Yye ca MHOrO, HO
ca abcoNoTHO Heo4yakBaHu). MpocTo We e NbaeH
abcypa oa aam 1000 ne 3a maTpak :(

NEG

pos:HoB | neg:abcyp
Alneu

FALSE

205

[a, HanbaHO Te pa3bupam, To BCeKU pa3bupa ot
xybaBo, ama.... Pasrneaali Tesu gpyruTe, oT3nBUTE
3a TAX CbLLO ca MHOro Aobpwu :wink:

POS

pos:xy6aB | pos:a06
bp | pos

TRUE

206

Axa , TOYHO :nod: , ueHuTe ca AOCTa NO-HUCKK OT
YYKOUMHCKMTE , @ KAYECTBOTO He OTCTbNBA...MeH me
cBeTHa PagocT 3a, KOETo BEYHO e A
6narocnassam... :pray: Hawmar e c pasmep 160cm
/190cm u cTpyBa okono 40018B...+ nogmaTpayHaTa
pamKa nnese Hag 500nB. , KOETO € Ha NO/I0BUHATA
oT Jopmeo , npumepHo... :roll:

POS

pOS:pafocCT|pos:6.
arocnaam|pos

TRUE

207

Ob6bpKax ce masiko. To3m neHosaTeke Ha dpmMpma
HaHu nu e? bbarapcka? Kosko e rapaHumsaTa’?

NTR

neg:06bpKam|neg

FALSE

208

HawaTa cnanHA e KynysaHa npean OKoao net
rogMH1, HO MaTPaKbT M cTpyBawe nam 200 nan 250

POS

pOS:N0BOJIEH | pos:y
nob6HOo | pos:HoB|ne

TRUE
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nB. C e nmua (3MMHO-1ATHO), HO CMe U
3abpaBuaKN KOe KaKBO belle 1 cu ro obpbliame
KaKTO HM naaHe (MorKe Aa e cbBcem HaobpaTHO, a
MOXKe M aa cme Hanydkanu :lol: ). MHoro cbm
[0BOJIHa - cn ce yA06HO, KaTo HoB e (He e
M3MayKaH MM Hello TaKoBa), abe, Kbm AHellHa
[aTa HUKaKBu npobaemu. NMomHs, ye HK
npeanaraxa Ham-pasIMuHU N N3UCKBAHETO HU
6ewe "cpeaHa xyboct", pecn. ueHa. E, okasa ce
naeaneH.

g:npobnem|pos:ung,
eaneH|pos

Heee Ha ¢mMpma EKOH , Te ca eAUHCTBEHHUTE ,
KOWUTO NPom3BeXKAaT b6r NaTeEKCOBU MaTpauu no

neu

209 WUTAZIMAHCKM AnueHs...MmaT conngHa rapaHuma , Ho | POS FALSE
Wwe TpabBa Aa NPOBEPs U3 JOKYMEHTUTE , KOJIKO
roguHu ca.... ,
A, HaHu ca gpyra prpma npyKMHHU maTpaum ..Ha pos:aonagam|pos

510 | MeH BTOpUTE He MU Aonajar, npo6sax ga cna Ha NEG EALSE
OETCKOTO N1erfo eAHa Hou,..., aMu TBbPAMUYKO CU
e...:|
Mmam 4yBCTBOTO, Ye OT rogMHa Ha rogmHa aobpute pos:006bp | pos:ao

211 pecTtopaHTM HamanasaT B Copuma. Kou ca cnopep, NEG | 6bp|pos FALSE
BAaC MecTaTa C HaucTnHa aobpa xpaHa?

212 BaHWAM, KaKBa KyxHA npegnoyiTaw? KakbB Knac NTR | Meu TRUE
PECTOPAHTM CbLLUO.

213 foBOpMM camo 3a gobpa xpaHa unu 3a NTR pos:006bp | pos EALSE
KOMBWHaLMA OT MaHgKa M 06CTaHOBKA?
B 'Yopbaarkmitcka cpelta' cbm sina Hal-BKYCHO neu

214 CcroTBeHaTa xpaHa,n pa3HoobpasHa..ObcTtaHoBKaTa POS FALSE
e buToBa.
3a gobpa xpaHa. MHoro gobpa. KnacoT e 6e3 pos:006bp | pos:ao
3HauyeHue. MouTe BNeYaTneHMA OT TO3M rPas ca, ye 6bp | neg:now | pos:

515 | CPEAHaTa n nowWa KyXHA € B CPeAHMA KNaC NTR | MPvmueH | pos:n06 EALSE
3aBejeHuA. B T03M pes Ha MUCIM OYaKBaM bp|pos
npuanYHa aTmocdepa oT MACTOTO, KbAETO XpaHaTa
e MmHoro fobpa.
Mmalle egHa KpaHO A0/1HA KPbYMA C NpeKpacHa pos:NpeKpaceH | po
roTBEHa XpaHa A0 moeTo HaykaHe, ama CMeHUXa s:xapecBaMm | pos:zo

216 roTeaya u Beye He ctaBa. HaspemeTo PoTucepuaTta NEG | 6bp|pos FALSE
MW Xapecsalle, HO A HAMa Beye. Yopbaaxm Mapko
e 8o6po 3a buToBa KpbUMa.
MocnenHO MHOTO NPUATHO M3HEHAZAHA OCTaHax OT POS:MPUATHO | pOS:K
"Onw&Mpun" - Ha CnapTak. 2 NbTU BeYe AM 3HeHaZam | pos:cTp
CTPAxOTEeH OKTONOA, Y YEPHOKON M TO Ha NPUANYHU axoTeH | pos:npuan
ueHn. ObcnykBaHeTo CbLo e Aobpe, camo yeH | pos:aobpe|po
06CTaHOBKaTa e MasiIko cemnia. A3naTcKuA S:CEMMbJI | POS:BKYC

217 | pectopaHT "Macnouk" - cpewy CopusaneHa - cbulo POS | Ho|pos:no6pe|pos TRUE

BEUYE HAKOJIKO MbTU He ce U3AbHBaT. BCMUKO, KOeTo
CbM onuTana bele BKYCHO M Aobpe usrnexaallo.
MmaT yHUKaNHa canaTta oT KpacTasuum..)
TpaANLMOHHO XanBam execeaMUYHO B
KBapTanHuTe KakTyc, nog /innute n Bpartarta.

‘YHUKaneH|neg:3ab
eneKa|pos:otany
eH|pos
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MoBeye OT rogmMHa HAMam 3abenekku. CylwmTo B
Xamauu cbLLo € OTANYHO.

Mma egHO UTaNMaHCKO HOBO pPecTopaHTye;
"Teatpo" ce Ka3ea. Ha AHren KbH4YeB, Kbm
MNaTtpuapxa. MMHUMAINCTUYHO, HO MHOTO

CMMMATUYHO, FOTBAYbT MM 3a Cera e cynep.

POS:HOB|pos:aHren
| pos:cynep|pos:np
MATHO | pos:u3HeHa
Aam|pos:deH|neg:

218 | OcTtaHax NpUATHO U3HEHaZaHa U OT rPbLKMA pP-T B POS | pasBana|pos:n06b TRUE
Kny6 "Makcun". JbaroroguweH ¢eH CbM Ha p|pos
MaxanoTo, ama YyyBam, Ye HelLLo KyXHATa Mait ca s
pa3Banuan. Hnarapure cblo cM gbpKaT Ha
[06poTO HMBO Ha XpaHaTa.
To4yHO TakuBa BneyatsieHNA umam u 3a BapHa ... pos:cynep|neg:pa3
:roll: CHowm xoanxme B e4HO PECTOPAHTYE U oyapoBam|neu
OCTaHax cynep pa3oyapoBaHa...py3naute
219 pa3BapeHun , NUAELKOTO CYpPOBO , @ CUHbO CUPEHE NEG FALSE
HAMaLe... :angry: Mb»Ko Hanu e roTeay , He ce
CTbPNA U UM FO PEKHA , aMa KaKBoO OT TOBaA....e/Ba
JIN HELLo e ce NpomeHu... :roll:
HuarapwuTe Bce olue ca Ha HMBO. XapecBam pos:xapecBam| pos:
"MaHacTupcka marepHumua", HO He CbM ro [o6bp | pos:xapecs
nocelasana ot roguHa. Cblyo AaBam rnac 3a am|pos:cTpaxoTeH |
"Macuouk". PU6HMAT pecTopaHT Ha ApnaHa bele pos:npeKpaceH | ne
MHOT0 206bp. MMa HAKOIKO TYPCKM PeCcTopaHTa, g:ybua|pos
220 KOWTO MM XapecBaT, HO He 3Ham ganu cm nagaw no | POS TRUE
TaKbB BUA, KyXHS.... OXX, cellam ce 3a eguH
CTPAxOTEH PECTOPAHT C MPEKPACHA KyxHsA, HO youii
Me B MOMEHTaA He Ce Celllam HUTO KaK ce Ka3Ba,
HWTO KaK TOYHO Aa 065iCHA Kbe ce Hamupa, AHeC
LLe MoNUTaM U MO-KbCHO LLLe HanuLua.
3a MeH f06bp pecTopaHT cu octasa "Outep". pos:a06bp | pos:crno
CnokoiHa 1 npuATHa 06cTaHOBKa 06CTaHOBKa, KOEH | pos:npusATeH
[06po 06CNyKBaHe, OTAIMYHA KyxHA. , Korato mu ce | pos:p06bp | pos:oT
npuage nvua (ToBa € e4MHCTBEHOTO HEL0, KOeTo NMyeH | pos:0o6bp |
221 | He mora ga croTes) XxoAMm B YepBeHaTa Kblua. Ho POS | pos:BepeH|pos TRUE
MbK Tbil KaTO IM TaM CaMo NULA, He MOra Za Kaxa
HULLLO 3a ApyraTa KyxHA. Ho obwo B3eTo 3a Aobpa
KyXHA ce gonuTeam Ao 6pat mu. Ton KaTo bumBLL
roTBay Mme Haco4yBa BMHArM BAPHO.
C MmoAT KoKowwu rpaduk.... :lol: ,nsram paHo-ctaBam pos:806bp | pos
paHo... :| ANpono, ako HAKOW CbrpaxKaaHWH 3Hae
222 pecTopaHT ¢ Aobpa UTannmaHcKa KyxHsa , Heka NTR FALSE
CnoAgen....., 4e ot npoba -rpeLka B3e ga Mmu
nucea.... :smirk:
B "Kapa MBaH" KyxHATa cnopes, MeH € MHOTo pos:006bp | pos:ao
293 nobpa, Ho 06CNyKBaAHETO XMUY ro HAMA. B "ETHO" POS 6bp | pos TRUE
MWHanaTa roanHa Xo4nx ABa-TPU NbTU U BCUYKO
6elwe MHoro gobpo, HO cera He 3HaM.
Aaaa, Typcka MaHgyKa mHoro obmyam... U temarta pos:0buyam|neg:3
994 | HE@/MYHA, HO He MOTa A ce CAbPKA Aa He Kaxka, | \ - | /1e |neg:3ne|pos:ym EALSE

Yye XpaHaTa B YepBeHaTa Kblla e A0CTa 3/1e, 3ae4HO
¢ nuuuTte. Wamn, npasa cu. JInyHmnTe Mmun

eHue|pos:npodecu
OHaneH|pos:HoB | n
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BMeYaT/IeHnA ca, Ye usnese i ce oT ronemmTe
rpafloBe N KypopTH, BEPOATHOCTTA XpaHaTa Aa €
371e NpUroTeeHa e KkbM 98%. N obukHoOBEHO ce
OBb/IKN Ha CeMEeNHOCTTa Ha b13Heca -
npesymnumaTa e, ye BcAKa 6aba nma noHe, ako He
1 no-pobpu, ymeHua Ha npodpecMoHaneH rotTeay.
Buepa pasumMcTBax HAKAKBM XapTUM U Hamepux
nnctye, B Koeto cbm short list-Hana pectopaHTh 3a
PAT0 mn mnHanata roamHa. CtaHa Mu CTpaHHO, Ye
efHa rognHa No-KbCHO He Mora Aa 406aBsA HUTO
e4MHO HOBO MACTO, @ HAKOM OT CTapuTe ca CBaANAN
HMBOTO. | MM XpymHa Aa BM NMUTam 3a HOBM MecCTa.

eg:cTap|pos:HoB|p
0s

225

Camo 3a Codua num ctaBa gyma? :roll:

NTR

neu

TRUE

226

[Hec, ookaTo cu npasex KadeTo, caywax
"onawkaTta" Ha cyTpewHusa 610K Ha BTB, KbaeTo
HAKaKkbB Npodecop 0bsAcHABaL Kak TpabBa fa ce
XPaHWM 34paBOC/IOBHO M KaKBO He TpsAbBa Aa UMa
B XPaHWUTE HU - pasHUTE My TaM OLLBETUTENN,
emynratopu, nogobputenn. Konko e speaHo ga ce
A4aT MasHW, CONIEHU U CNALKM XPaHW, KaK TpabBa
Aa ce agat no 400rpama MUHUMYM Ha €H NpecHU
3€/IeHYYLIM U T. H. :arrow: Hela, KOeTo NOBEYETO
xopa 3HaAT. OKa3Ba ce, Ye Ha nasapa HAMa
NPOAYKTU, KOUTO A3 He CbAbPMKaT HAKOA OT
BpeAHUTE CbCTaBKM, BK. NN040BETE U
3e/leHYyLMTEHa Na3apa, KoMTo BbKaan OT HUTPATH,
necTMuMan u np. xsumus. Xa, cera, ge. :roll: Ako
TPBrHEM Aa pa3nMTame KbaboTo, e ce OKaxe,
ye HAMa KaKBoO Za ce Age. :? 3aMuUCanx ce 3a
BPeAHOCTUTE, KOUTO HM 0BrpbLAT, NA0A Ha
Hay4YHMA NPOrpec W....ce CeTUX 38 MUKPOBbB/IHOBATA
¢dypHa. To3un ypea, NoYT HepasgeiHa YyacT oT
BCSIKa KyXHA, Npean Bpeme, 6e pasmasaH C YyK B
eAHo npegaBaHe M aHaTeMOCaH KaTo Helo
U3KAtoUMTENHO BpeaHo :!: Mopasposux ce 1 eTo
Kakso oTkpux:http://www.bb-
team.org/articles/3727_mikrovalnovata-furna-
priyatel-ili-vrag-v-kuhnyata#axzz1DXi8CL1H
NHTepecHo we mu 6bae 4a cCnogenmTe MHEeHUs no
TemaTa "3a" uau "Mpotns" MUKPOBBLAHOBUTE

dypHNU.

NEG

neg:maseH | pos:cna
AbK|neg:BpeaeH|p
os:nporpec|neg:sp
eneH|neg

TRUE

227

HAaMam mMmHeHMWe, 3aL,0To HAMaMe TaKasa pypHa
Beye. }KMBOTMHATA NbPBO 1 OTpPA3a Kabena, 3a 4a
He A N0/A3Bam B HErOBO OTCLCTBME, MNOC/IE A OCTaBM
0o 6oKnyKa.

NTR

neg:60KAyK | neg

FALSE

228

M a3 cbm 6e3 TakaBa, TpPeTu mecel,. BaHuan me
HaKapa ga ce 3amuncna n3obuo Heobxognuma an mMmu
e. W fa BM Kaka HWKaK He mu amncea. :shock:
Mwucnex, ye e HEBb3MOXKHO AOMAKUMHCTBOTO MU
6e3 Hes. Hama aa cu Kyna Beve. Hail-BepoATHO
OTHOBO LLLe 3aM0YHa A3 A N0A3BaM, a LLLOM MOra

NEG

pos:Heobxoaum | ne
g:annceam|neu

FALSE
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6es HeA, HE BUX4amM CMUCH.

229

MpoTtus! Mimax, HO A Nogapux Ha CBEKUTO, Ye
HeWlHaTa ce cyynu. MHauye s Noa3Bax camo 3a
neyeHe Ha chbHYoraea. MNpean 6-7 rognHn
pa3Ka3Baxa 3a e4unH ONUT C KbpMa - aKo ce
NPUTONAM HA MUKPOBB/IHOBA MeYKa CTaBa AopU
TOKCUYHa. TO BAPHO, Y€ He MOXKeMm aa nsberHem
BCUMYKM BPELHOCTM, HO MOHE Te3U, KOUTO MOMKEM,
ha nsberHem.

NEG

neg:npotume|neg:cy
yna|pos:BepeH|ne
g

TRUE

230

a HeroBuTe AOBOAM KakBM bsxa

NTR

neu

TRUE

231

A3 MbK CM MMAaM MUKPOBBJIHOBA OT A0CTa FOANHU U
CbM [,0BOJIHA. BApHO, AOCTa pAgKo s N0A3BaM, HO
npeasua pasmepute cu, He MM 3aema MHOTO
MACTO, HE MM MPeYm, OPU MU CrecTaBa NOHAKora
[0CTa OT BpemeTo. He roTes B HeA,
eKcn/sioaTaumaTa i ctura o
nputonnaHe/pasmpasasaHe. LLle 6bae cnaHo
Ka3aHo, Ye 6e3 HeAa He Mora Aa ¥uses, Ho cej,
KaTo Me yNecHsBa, a U He A NoA3BaM YecTo,
“ronemute" Bpeau oT ypena easa M ca TOJIKOBA
ronemu. :wink: AKo cneagsame cNAMo IOrMKaTa, ve
ToBa/OHOBaA e BpeaHO, He TpAbBa Aa paboTum Ha
KOMMIOTHP, 3aLLL0TO MOHUTOpPA Bpeau, He Tpsabaa
Aa nosi3Bame aBTOMOBUA, rPaACKM TPaAHCMOPT,
3aloTo ce "Hacnaxgasame" Ha U3ropenu rasose.
W T.H., npumepuTe ca xunaan. A nidoTo ot
CTaTuATa, 3a 3arybaTta Ha LLeHHM CbCTaBKM OT
XpaHaTa, e MeKo KasaHo cmelleH! He, 3awwoTo
HaMCTMHa € CMELLIHO, a 3alL0To Taka UanN UHave
A0EeM XpaHa, KOATO e HaTbMKaHa ¢ 6oKnyLM oLe
npeau ga CTUrHe A0 MMKPOBbB/IHOBATa, 3a Za CH
3aryou "ueHHuTe" KayecTtsa.

POS

pOS:A0BOJIEH | neg:
npeya|pos:ynecHsas
am|neg:Bpena|neg
:BpejieH | neg:spep,
a|pos:HachaxkaaBa
m|neg:3aryba|pos:
LeHeH | neg:60KyK
|neg:3aryba|pos:y,
eHeH|neg

FALSE

232

Mon3Bam cu A exkeQHEBHO - TOMAA MaHAXW U Baps
M/ISIKO UK BOAA..)

POS

neu

FALSE

233

Mon3eam cu A 33 NPUTONAAHE Ha Yal, BOAA U
AgeHe. OT CTO roAUHM UMaMm, HO TaKa U He ce
HayuyuMx fia roTBA HeLllo B HeA. :00ps: , OcBeH
BapeHu KapTodu 3a No - 6bp30. UMmam npusaTeska,
KOATO FOTBW CTPAXOTHU MaHAKu B MB,
BK/IIOYMTE/THO - KPeMm - KapameJi, KOWTO CTaBa 3a
6poeHn MmnHyTU. TO, aKo 3ema Aa riefam Koe e
BpPEeAHO - Camo AOMaTUTe M KpacTaBuumTe oT
HallaTa rpaAMHa cTaBart 3a AAeHe, Ye HAMAT HUKbB
TYHWHT, OCBEH peAoBHOTO noansaHe :wink: :wink:

POS

pOs:6bp3 | pos:cTpa
XOTeH | neg:BpeseH
| pos

TRUE

234

MpomeHANa HAKaKBM MOAEKYAN A0 BpeaHW. Hewo
3a 6enTbunMHM MK ce BbPTU. He NnomHs Beue, belle
npegu 2-3 roanHu.

NTR

neg:spefieH | neg

FALSE

235

OT AocCTa Bpeme ce onNuTBam Aa ce XpaHum
OTHOCWTE/IHO 34PaBOCNOBHO, Ta MMKPOBbAHOBATA
B/e3e B UCTOpUATa Npeau ABe roAnHM,KoraTo ce
3aroBopw, KO/IKo BpeaHa 6una v oT Torasa cbbupa

NEG

p0S:34paBoOCA0BEH
|neg:BpeneH|neg:r
HyC| pOS:KbCMeTAU
MKa|neu

FALSE
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npax B Mma3eTto. CbLLOTO Ce C/Iy4M U C OHan puba -
MaHracuii AN KakTo Tam A U3NUCBAT BUETHaMUMUTE.
Ta KaTo M34eToX B HETa PasHU FHYCOTMM 3a Hesl, He
MoOra noBeye Aa NPerabTHa W Xanka oT Tasa puba.
Moxe 1 ga e 6110 aHTUPEeKnama, obaye e aKT, ye
Me e rHyc. KbCcMmeTniiKka CbMm, Ye KaTo ce
NMeHCMOHMpaxa, MamMa M TaTe XKUBEAT B NJaHUHATa
W rnegaT MHOTO 3e1eHYYUM, Ta MU MbJHAT
6arKHWKa Ha KonaTa N1aTHo Bpeme. M nosspealite
MM - BKyCa MM € pas/inyeH, HAMaT HULLLO 0bLwo C
TE3U, KOUTO MM Ce Hanara A4a KynyBam OT Nnasapa u
MarasuHa.

236

A3 CbM OT T€3U, KOUTO TBBPAE KbCHO CU KyNnxa
MWKpPOBbBAHOBa PypHa. bewe npean 5 roanHu,
KOraTo Be4e ce ropopelue 3a BpegHocTute M. [lo
TOraBa He MM e IMNCcBana B LOMAaKMHCTBOTO U CU
Ka3Bax, Ye HAMA HyK/Aa [a CU KynyBam eauH
BpeAeH 3a 34paseTo ypes,. Mo ToBa Bpeme B
cnyxkbaTa HM Kynuxa 2 TakMBa KaTto 4yacT ot CBKO-
TO Ha paboTewmTe. ToraBa ocb3Hax yaobcTBaTta Ha
aHaTemMoCaHuAa ypen n c1 B3ex eaHo LG BKbLuy.
Mon3sam MMKPOBBIHOBATA CaMo 3a NPETONAsAHE,
Nno-pAAKO 33 pa3mpasfaBaHe M HUKOra 3a roTBeHe.
CBMKHaNa CbM C HeA, HO HAMA 43 MU e Tpareams,
aKo A HAMaMm :)

NTR

neg:nvnceam | neg:
BpeeH | pos:yaobc
TBO|neg:Tpareaus |
neg

FALSE

237

Cera, aKo B3eMma fa Ce 3aMUCAAM HaL BCUYKO,
KoeTo nornbliam, Tpabea ga ce rpbmHa. Mpean
Bpeme, Korato ¢ppaHsenunTe He 6Axa oLLe BbB
$0ono/KoeTo, MexayBnpoyem He 3Ham KOJIKO e
nonesHo/ oTMBax B MarasuHa A4a Kyns HakoJKo.
TouyHo B TOBa Bpeme beLle cnpsaa KAMUOH, KOMTO
3aperkaale c xn16. BpemeTo belle aAcKkuM CTyAEHO,
a xnNA6bT ToNb. MNornexaaikn Kbm OTBOPHUSA
KaMMOH BUAAX KaK eaMH Ma3eH, HO 3aCMAH MaHran
cu Belue cnoxkua aee GppaHsenn Ha ywmuTe U cu i
Tonnewe. Cnen ToBa Hali-HEBB3MYTUMO M CIOXKM B
KaceTKaTa 1 Bce apyru ase :lol: A, nosHaiTe ganu
CU Kynux ¢paH3enm u N3BecTHO Bpeme rm
nsbareax, cera Kynysam Ha Koterto :roll: a He
roBOPUM, Ye CbM BUKAaa C O4MTE CU KaK ce NpaBu
JIIOTEHMLLA B MeCTHaTa KoHcepBHa ¢pabpuKa. :wink:
ToBa, 0baye HAMa Aa Me HaKapa fa Mecs M MneKa
xna6 / He uckam mawmuHa 3a xna6 :lol: /, HUTO NMbK
e cegHa Aa neka n bens Yywku 3a ITeHULa
LWOTO Me MbP3UUM :00pS: :00pS:

NEG

pos:Tonba | neg:mas
eH|pos:3acmsaH | ne
g:MaHran|pos:m3se
cTeH|neg:6ens|ne
u

FALSE

238

Xa xa xa MuneHuyeeeeeeee MHOY ce CMAX C TUA
¢dpaHsenn :lol: u 3a ga He e camo cnam, e Bu
Kayka, 4e XM4 He XapecBax KaK ce TOMJ/M CroTBeHaTa
XpaHa B MMKPOBENETO, CamMo LLepKaTa ro noa3Balle
C Tan L/, a3 eAMHCTBEHO KMNBax BOAA 3a KadeTo

NEG

neg:cmax | pos:xape
cBamM|neu

FALSE

239

To aa ca camo dppaHsenute nam-goan. Ho cu

POS

neg:MpbCeH | pos:xy

TRUE
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MMUCAA, Ye uAnaTa XxpaHa MMHaBa Npe3 Hevynmn
MPBCHU pbLe. XybaBo e, Ye NOHe He o BUXAaMe,
MHa4vye HAMAWe aa Aagem HuWo. N a3 nonssam MB
3a BCMYKO- TOMAA BOAA, Bapa KapTodwu,
pasmpasaBam, roTes B Hed, Neka GbCTbLUN U Opexu.
Abe KaKBoTO ce ceTuTe. Mmam A OT gocTa roauHu,
HO He MUCANA Ja ce BTeNIABAM YaK TO/IKOBA, Ye ga ce
Nvwa ot ToBa yaobcTBo.

6aBo | pos:yao6cTs
o|pos

Mapue, a MbK a3 TOYHO TOBa 11 XxapecBam :P A,

pos:xapecBam | pos

240 cnozenu, 6e3 MUKpOBeNe Kak NpeTonaaAw nuae c POS TRUE
opwus :?:
Mpepm rogMHM cnyyaitHo nonagHax Ha Guam, neg:notpeca|neg:4
KOWUTO JIOKYMEHTMPA MAacoBOTO KaaHe Ha AenduHU pama|neg:npotums|
W ApYrM MOPCKM 603aMHUUM, KAKTO U 3a71aBAHETO neg:namoTLLMHa | n
Ha *KMBW TaKMBa 3a AeNdUHAPUYMM B €4MH 3a1UB B eg:noTpucam|pos:u
ANOHCKO rpaaye Tanaxu. OcTaHax noTpeceHa u AeaneH |pos:xapec
3ano4yHax fa ce uHTepecysam. Moanmceam BaM | pos:LWacTAms |
NeTUUMKN U cnean KakBo ce cyysa. Cblyo u ¢ neg:mbya|neg
ApamaTa Ha ocTpoB Papo, CbLLO U C ANOHCKUTE
KMTONOBHM KOpabu, KBOTW, U3CNen0BaTeNCKa
AevHocT 1 np. Ta noKpal ToBa 3anovHax aa
a1 | eAaMM3a aendvHapuymmuTe. BuHarm cbm buna NEG TRUE
NPOTUB Taa MAMOTLLMHA, HO Cera ce 3amno3Hax C
Pas/sINYHU CNyYam, KOMTO CbLLO Me noTpucaT. A
delicbyk e naeanHUAT HauMH Aa ce Pa3npoCTpaHu
nHbOpMaUMA, TaKa Ye a3 Nosly4aBam OT TaM CbLLLO
W NpegaBam OT Tam, 3a KOroTo ro MHTepecysa. U
CTPYBa MU Ce, Ye BCUYKM TpsibBa Aa HU
WMHTepecyBa.Mali ce oTnecHax...llo TemaTa.
Xoannu nu cte Ha genduHapuym? Xapecsa v BU?
BuxTe I oTUWAM OTHOBO, 0COBEHO c/ieq KaTo
3HaeTe, Ye genduHUTE MaKap 4a U3rnexaat
LLACTANBM, BCHLLHOCT CE€ MbYaT?
http://www.magpictures.com/blackfish/ pos:npenopbyBam|
http://www.imdb.com/title/tt1313104/?ref =nv_s neg:3abenekKka|po
r_2 [isa ¢omnma, KoMTo NpenopbYBam Aa nsrnegate s:806bp | pos:pobp
242 aKo BU UHTepecyBa. Kbm brekdpuin nmam POS | e|pos TRUE
3abenerKKn IMYHO a3, HO Nak GUAMBT e J06Dbp U
nokasBa fobpe KaKBo ce c/ly4Ba Nno nogo6HM
napKoBe.
Pasbupam Te Hanb/IHO, HO NOAO3MpPaM, Ye TEMATA pos:0cobeH | pos:uH
TV HAMa 4a npeamM3BMKa ocobeH MHTepec. Ha poHa Tepec|neg:cbKane
Ha 6MTUETO Ha 6bArapuTe, cnacaBaHero Ha HUWe | neg:paspyxal|
AeNnduHUTE e HeLWo AaNeYHO U .... :? KasBam ro cbe pOSs:BMeYaTNABam |
Cb)KasleHMe, LWOTO 3HAM KaK XueeAaTt genduHuTe B POS:eCTeCTBEH | pos:
243 HaWmAT cn :? aendpuHapuym. Mmam nosHaTa, NEG | pagocT|pos:HoB|n FALSE

KOATO paboTu TaM...NbJjIHa Paspyxa, HULIO He e
NUNBaHO OTKAKTO e nocTpoeH. OcBeH, Ye ca 3aTBoOp
eHU, BogaTa B 6aceiHa e AKO 3aMmbpceHa 1 6bKaHa
C XMMUKanu. TakcaTa 3a BXoA e BrnevyaTnasala, Ho
NnoHe Aa ce BMXAalle Kbae oTuBaT napute.n a3

eg:6eneH|pos:ecte
cTBEH | pos

90




MWUCAA, XUBOTHUTE TPsAGBaA A3 KNBEAT B
ecTecTBeHaTa cu cpega.Hama ga ga 3abpAss Kakea
AMBa pagocT bele ga Habawoaasame aendpuHu
621130 40 Hac B mopeTo.... M 3oonapKkoBeTe ca
3aTBOPU, MaKap B nocaegHuTe rogmHn aa nma
HOBW M3UCKBAHWUA, NPU Hac e
HEeNpUAOXKUMO...TBbpae beaHn cme. EaMHCTBEHUAT
30MapK C OFPOMHM M/IOLLN 33 XKUBOTHUTE U 6/1M3Ka
00 ecTecTBeHaTa cpeaa e B Jobpuy.

244

3a CbXKa/eHWe CbM CUTYPHA, Ye HAMA A3
npean3BuMKa UHTepPeC, Hau BUXKAaM BbB delica
KaKbB OT3BYK MMa. XeM MHEHWETO He Mpeyn 4a cu
ro UMaLl, He3aBMCUMO OT TeraBoTo exegHesue. U
LLOM MOKel Aa "nankHew" YndT 0byBKM, MoxKewl
M Hewwo NogobHO MK A3 bHAAMKHELW CbOTBETHO,
06aye HUKOM, C MASIKMN U3KNIOYEHUS He U3pas3nBa
MHeHMe, Hal-BepOosATHO 3aLLLOTO HAMA TakoBa. TyK
BCEKWU BTOPU MMA MHEHME MO Pa3HU TEMU 3a
YOBELLKM Apamu TN "TypcKu cepmnan”, ABHO OT
TOBA Ce BbJIHYBAT XopaTa... CKopo 4yeTox
W3Ka3BaHETO HA eAWH Bb3MYTEH NOCeTUTEN Ha
aendvHapuyma BbB BapHa. Ho, 3abenexu, bewe
Bb3MYTEH, Ye He My [a/IM 4@ CHUMA C Herosa
TEXHMKa }KeHa My, KOATO NJyBasa c AenduHuTe, a
ro NPUHYAMUAM O3 KyNnyBa TEXHWUTE HEKAYeCTBEHMU
CHUMKM U He cTura, ye 6MI0 mm3epus, Ton
nAaLan, mbK ro M3HyAUAM Taka. Kak nmbK He ce
Bb3MYTU, YE MbYAT XKUBOTHUTE? KaK MbK He Kasa
"A3 TOBa Helo HAMA Aa ro NoAXpaHBam C MouTe
napu!"... llyka my Ha Hero, Haix rocnoxara cu
N3XKnBANa MeyTata... [a i umam meytata :finger:
Asartap,

NEG

neg:cb¥XaneHue|po
S:CUTYPEH | pOS:UHT
epec|neg:npevaln
eg:Teras|pos:yose
KK | neg:apama|p
0S:BbJIHYyBam | neg:B
b3MYTA | Neg:eb3amy
TA|neg:npuHyaa|n
eg:HeKayecTBeH|ne
g:Mmu3epus | neg:Bb
3aMmyTa|neg:mbualp
0s:MeuTa|pos:meyt
alneg

TRUE

245

Cnopepa meH cu npaBa. MeH IMYHO 1 300MapKa me
NOTUCKa U CU CNOMHAM KaK NJ1aKa AeTeTo, Korato
rnefaxme opena, 3aTBOPEH B HELLO KAaTO KAeTKa,
KbAEeTo efiBaM CU pasnepsalle Kpunete.He e nowo
A3 nonynapusunpall neTMunmnTe, KOMTO NOANUCBALL.

NEG

neg:noTuckam|neg:
nowo|neg

TRUE

246

PALKO Ce 3aMUCAAT XOpaTa, Ye 3a BCAKO eAHO
MBOTHO € MbYeHMe 4a CTON 3aTBOPEHO MeXKay
yeTmpu cTeHn, dakr. :(

NEG

neg:MmbyeHue |neg

TRUE

247

Bb/IKapCcKMTe 300MapKOBE 1 300KbTOBE MO
MasikUTe rpagyeTa, cnopes meH Tpabea aa ce
3aTBOpAT. [pekaneHo 6eaHa M NpocTa AbpiKasa
Cme 3a 4a ce NoaAabprKaT Taknea mecTa. Mo
NPMHLMN 1 300NapKoBeTe Me AenpecrpaT U He
CaMO MEH- CaMUTE }KMBOTHW, MOHe noeeyeTo. 3a
TAX MHEHMETO MM € Ma/IKO NPOTUBEPEYUBO, NO
npuHLMN. UMa BUAOBE, KOUTO KUBEAT MHHOTO
[06pe, BbNPeKU Ye ca 3aTBOPEHM, 3aLL0TO JOPU B
AVBOTO MEeCTOOBUTaHUATA UM Ca C MasiKa NaoLy, U
He ce cTpecupat fiecHo. ToBa ecTecTBEHO

NEG

neg:6eneH|neg:np
OCT| pos:noaabpa
M|neg:aenpecupa
M| pos:no6pe|pos:
JIecHo | pos:Hopman
eH|pos:wactame|p
os

FALSE
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W3K/1t04BA BCUYKM BUAOBE NTULM U FOIeMUTE
XULHMLNM NpUMepHOo. Ho no npuHuMn Tesn mecTta
61xa MOr/IM 1 ce NON3BaT C Lie/ 3ana3BaHe Ha
W3KIIOUNTENHO 3acTpalleHn BUAoBe Un
TpaBMUPAHW }KUBOTHU, KOUTO He Buxa ouenenm
MHaye. Ho naK nogyepraBam, TOBa MOXe U ce
C/ly4yBa B HOPMa/IHUTE Abp}KaBKu. KoWTo e uyBan 3a
Oxxepang Japbn 3Hae, ye TOM e 3ano4yHan aa
JI0BYBA AMBW KMBOTHM 3a 300MapKoBe. Mo-KbCHOo e
OCHOBaJ1 CBO NapkK, KOWTO obaye Uma apyra uen -
onassaHe. MoXe Ha NpbB Norae, aa 3syuu
HEeCbBMECTUMO, Ha Ha NPaKTUKa €.
http://www.durrell.org/ To u 8 HauyanoTo Puk
O'bapwu e 3aMoyYHan KaTo TPeHbop Ha AeNdUHN U e
y4yacTBas B HalleMb1eMaTUYHOTO LOY , BCbLLHOCT
TOM U EKMNBT MY Ca Cb3aNM Tasn rpeLlHa
npeacrasa 3a WactimeuTe genduHn ot 6acenHuTe,
HO cera e Hali-roIeMmAT aKTUBUCT 3a OMNa3BaHe Ha
AMBUTE AenduHM.

248

MXM, He MUCAA, Ye BUTMETO HWN € BUHOBHO.
6barapuTe We CU 0CTaHaT AYXOBHU CKOTU, KOJIKOTO
n pobpe Aa KuBeAT. We rnesaT B CbceaHaTa
MaHMYKa U LLLe Ce PagBaT Ha YyKA0TO HellacTue.
HAaCMIMETO HaL KMBOTHM € HAKAKBa "raynoct”,
npeB3eMKa, To BbobLLe BCUYKO, KOETO He ' 3acara
JIMYHO M BMAMMO, OCe3aemo, e ana-b6ana..... MHave
a3 MHEHMWETO CM HAMA Aa NOBTapPAM, Ye HeLlo ce
HaTOBapBaM HaMNOC/NEebK.

NEG

pos:a06pe|pos:pa
ABaM|neg:Hewactu
e|neg:Hacunne|ne
g:rnynocT|neg:3aca
ram|neg:HaToBaps
am|neg

TRUE

249

M, 4OMaLLHUMTE KOTKM U Ky4eTa obaye He cTpagar
TaKa KaKTo AMBUTE XUBOTHU. Mo npocTaTta
NPUYKHA, Ye AOMALLHUTE Ca Ce/IEKTUPaHM TONIKOBaA
MHOTO rogMHU U B MOMEHTA Ce OTrexaat
KUBOTHU CUJTHO MMMNPUHTMPAHU KbM YOBEKA, Ye He
6uxa ouenenu B npupoaaTta. o TONKOBA e CUIHO
pa3BUTO NPUBBP3BAHETO KbM YOBEKA, Ye
3abenAsBare /M, Ye NOPOANUCTUTE KOTKM
06MKHOBEHO He 06MYaT Aa U3/1M3aT HaBbH. Xem
KOTKUTE Ca No-AMBK OT KydeTaTa Hanpumep.
ECTecTBEHO 3a BCAKO KMBOTHO € 3a4b/IKUTE/NHO A3
Ce YCTPOoAT A06pK YCI0BUA Ha KMBOT BCE Nak.

POS

neg:npocT|pos:o0bu
Yyam|pos:ao06bp | po
s

TRUE

250

OHa3su Beyep (Heaensa KbcHo) no NG rnegax
noTpecasaly GUaAM 3a arpecuata nNpu genduHuTe.
BCMYKM Ciyyanm Ha HanagHaTK Xopa 6axa uau B
yBEeCeNuTeIHM NapKoBe, AN BbB BOAOEMM, KbAETO
MMa MHOTO XOpa M CbOTBETHO AenduHUTE ca
[APasHeHW 1 yHUKaBaHW. bele apamaTuyHo.
OkKasa ce, Ye gendpuH MoxKe Aa Te 3axane v Bjaum
TOYHO KaTo aKyna. B noseyeTo ciyyaun obaue
arpecusTa belwe npean3BMKaHa OT AeWCTBUATA Ha
xopa. lonemu cme gobUTLLM KaTo BUA, :evil:

NEG

neg:notpecasaty|n
eg:apasHa |neg:yHu
aBam|neg

TRUE

251

e, wAXme ga 3HaemM CbC CUTYPHOCT aKO MOoXKexme

NTR

neu

TRUE
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Aa ' nnuTame...

252

[ oKasartencreara ca TOBa, Ye egHa KOTKA B
OOMaLLHWN yCNnoBmAa moxKe ga ¥usee n 20 roanHn,a
efHa 6An1a MeYKa, oTr/IeXKaaHa C MHOTO rpusKa, B
no6pun ychosusa ymmnpa cbBcem mnaga, bes
HMKaKBa BUAMMA NPUYMHA. KaKTo cu Urpae BbB
BogaTta npepn nybsanKa, ce obpblla M Naga ympana.
Hai-BeponaTHo cTpec. FloBopa 3a meyeTo KHyT,
6elle M3KAUUTENHO NonyasapHO.Momo, a3 roeops
no nNpuHumMn. Mma cnyyam Bcakaken. Ho owe egHo
[0Ka3aTesICTBO e, Ye KOTKaTa UM KydeTo MOXKe Aa
n3bAara, Ho NoO NPMHLUMN aKo ce rpuXMLW aobpe 3a
Hero He ro npasu. AKo xBaHel obaye ANBO
YKMBOTHO, KaKBOTO 1 Aa 6110 B NOBEYETO Cay4Yau
TO NPOCTO CU TPBIrBa B e4ANH MOMEHT. Hama HyXaa
OT YoBeKa.

POS

pOs:A06bp | pos:mn
ap|neg:ympa|neg:c
Tpec| pos:usknoumn
TeneH|pos:nobpe |
pos

TRUE

253

KOTKaTa Ce Bpblla, 3allOTO 3a HEA MMa XpaHa. No
CblWMA HAYUNH, NbB KOWTO € poAeH B NNeH Cce Bpblla
npuv 4oBeKa. ANBUTE XKMUBOTHU CHLUO CE NPUBDBP3BAT
KbM XOpaTa U KOrato He Ca eKCn10atnpaHu, He
MUCnA, 4e € HAKaK®LB ocobeH CTpecC 3a TAX Aa
KNBEAT C HOBEK., HO TEMATA HE € 3a TOBa.

NTR

pos:poas | pos:npus
bp3Bam|pos:ocobe
H|neg:cTpec|pos

FALSE

254

To v Npu 4OMALIHUTE YeCTo arpecuaTa e
NPOBOKMPaHa OT Hac camuTe. [aau HapoyHo, Aanu
OT He3HaHue... Momo, ToBa KazBam 1 a3. C
YTO4YHEHWNETO - HE BCAKO ANBO XMBOTHO

NTR

neg:HesHaHue |neg

FALSE

255

Mali He ce pa3bpaxme KO KaKBO TOYHO Ka3Ba...
:lol: noenarta 6ele, ye BCAKO KMBOTHO,
NPUHYOUTENHO 3aTBOPEHO MeXAay YeTUpUu CTeHu,
CTpaga. ako My ce aaae usbop n nsbepe ga
CbXKWUTEJICTBA C YOBEKA e Heroea cu paboTa. ToBa
MMax npeasua, KaTo Kasax 'ako MOXKem 4a
nutTame'. Apyr e BbNpoca 3a Ua3mnATa 3a cBoboaa,
KOATO Ce [4aBa Ha }KMBOTHM, POAEHM B MNJIEH. TO
HsAMa peasiHo n3bop, OCBEH A3 YaKa YoBeKa Aa ro
XpaHW, 3alLL0TO He ce e Hay4nao oT MasKo Aa
IOBYBA. MHAye Aa ce NI0BAT AMBU XUBOTHU Ja ce
3aTBaPAT B K/JIETKMN € HeyoBelllKa NOCTbKa...

NEG

pos:cBoboga|pos:p
oaA|pos

FALSE

256

Mo cnyqaﬁ Ha4Ya/s1I0TO HAa NETHUA CE30H NYCKamM
TeMMYKa 3a naaxoseTte. HacKopo ce 3aroBopu 3a
LWeCT naaxka no HaweTo YepHomopue, KOUTO He
OTroBapAT Ha NU3NCKBAHNATA 3a YNCTOTa U
6e3onacTHOCT. Cnopenete BawuTe BneYaT/aeHmA.

NTR

pos:6e3onacTHOCT |
pos

FALSE

257

MpbCHMYKO e A0CTa, MMHanaTa roamnHa
TEHAEHUMO3HO N3bArBaxme onpeaeneHu niaxose,
Pa3HKU KOJIXOXHUYKM CU XBbPAIAXa 06enkute ao
xaBnuute! :evil: Nak onpaxme ao 6oknyka! A 3a
KOHLeCMOHepuTe He MM ce KomeHTHpa! TyK Beye
onupame A0 3aKOHW M cna3BaHeTo um!

NEG

neg:60KAyK | neg

TRUE

258

MpbCHO € ,3a,0TO MHOMO OT KOHLLeCMoHepuTe
OTKa3BaT ga ryv ctonaHmceart. A 3a TOBa MMa BMHA

NEG

neg:oTkaseam|neg:
BMHa|neg:6e3ymeH

TRUE

93




nak gbpyaBaTa .LleHnTe ca 6e3ymHu. Tam KbaeTo
MaasKoBeTe ca CTOMaHNCBaHM e YMCTO,MMa KoluyeTa
3a OTNaAbLUM ,Yaabpyu Ha MbpBa MHUA ,pa3bupa
ce. TpyaHo ce nsbusar napute ,olle noseye cera
Mo Bpeme Ha MKOH.Kpu3a. JIoLWOoTOo e ,4e HAMA U
cnacuTenu u Beye Mma A0CTa yaaBeHn Xopa.

|neg:TpyaHo |neg:n
oul|neg

€ KaK Lle e YMUCTO, KaTo HUKoM He na3un :shock: aus,

pOS:unCTO | neg:no

259 | ToBa 3a cnacuTenuTe € MHOIO JIOWO :? HaBCAKbAE NEG | w|neu FALSE
N ToBa?
[a, noutn. OHa geH Ha CMOKMHA Ha uanaTta uemua pOS:HOpMaseH | pos
nmalle camo egHU. MomyeTo ce YyZelle Ha Kbae :BbJIHEHME | neg:np
Aa rnepa. A umalue /He e HOpmasaHo / cTpallHo ocT|neg:6epeH|po
MBPTBO BbJIHEHME U FON1IeMU BbAHU. Ho Hanu e s:paHTasuA | neg:t»
npocT 6bArapmMHbLT, BAM3ale BbB BoAaTa. MNpocto n|neg:Tbno|pos:Bb
UM e begHa ¢paHTasnATa KakBO O3Ha4YaBa TOBa. NHeHue | pos:cepuo
®nareT Helle YepBeH ,HO THMOTO CU € TbNo. A 3eH|neg:HeBBb3NUT
260 Bb/IHUTE NpefHaTa HOLL Ca CTUFHAN A0 HAKOJIKO NEG aH|neg:nopasusa|n TRUE
MeTpa HaBbH Ha nAcbKa. Owe n3anpsaTt egHoO eg:ro3|neg
momuye ot Momopwme. [lopu BogonasunTe He
nocmenu ga ro TbpcAT 3apagu TOBa Bb/IHEHME.
PaboTaTa e MHOro cepro3Ha U HMUKOW He C1 AaBa
CMeTKa KaKBO 03Ha4yasa ToBa. A MHa4e ,4ye
6barapuTe ca HEBB3MNUTAHM U XBBPAAT Ha Nopasusa
,CNop HAMA. TMKBM ca ,Kowa A0 Mb3a UM ,HO He ro
npasAT. :twisted:
[o cera nucax 1 He MoXKax Aa ro nycHa. A neg:Tparegus|neg
261 ,noABMO ce e. Ho Tasn rognHa man we e Tpareama | NEG TRUE
Ha NoBeYyeTO mMecTa.
A3 KaTo NyLua Ha nnaka u cm 3abmueam dacoseTe B neg:3abusam|neg:
nsacbKa :shock: ToBa malitan ge, Ho e macoBa MpbCoTUSA | neg
NPaKTKKa... FoIfMa MPbCOTUS, AOKOra LWwe cu
262 | MUCAAT, Ye HAKOM TpABBa Aa YMCTU creq, TAX (Cry: NEG TRUE
3aLo BbB BueHa nnyeat nebeau B yHasa u ce
pa3xoxaaT 3aMyeTa B napka, NUTam a3 1 OTroBOp
He UCKaM...
MnarkoBeTe HM ca NOA BCAKAKBA KpUTMKa! neg:KpUTKKa|pos:u
263 EOVMHCTBEHUA MCTUHCKM YUCT MNAXK KOUTO CbM NTR | CTUHCKM|pos:uncT| FALSE
noceuasana e Ha AnbeHa. pos
M a3 Taka npasA... :00pS: HO HUKAK He e pos:npaBuieH | neg:
264 NpPaBWHO...,MOKe B OT TaKMBa KaTo Hac NEG | KpuTuKa|neu FALSE
naaxKoBeTe HUM ca NoJg, BCAKAKBA KpUTKKa! :00ps:
265 aaa, MOKe by, BUKaLl..... :wink: NTR | neu TRUE
Abe He e HOPMasIHO Aa CU U3XBBPAALL BoNKyunuTe U neg:Hai-
¢dacoBeTe Ha NaKa,HO U He € HOPMA/THO Ha UAN nowoTo | neg:60kny
nnax ga Mma e4Ho Kolwye Uan Aa HAMA K|neg
266 n3obuwo.He cbm 6mna Ha MHOro mecTa no NEG TRUE
4YepHOMOPMETO,HO OBMKHOBEHO € MHOTO MPBCHO U
HaM-N0LWOTO €,4€e NOBEYETO XOpa CaMM Ca CU
BMHOBHM,a AeLLaTa UM CM UTPAAT cpes, TEXHUTE
6oknyum. :?
267 TO Aa belle camo No niaxkoBeTe... aMn AeTCKUTe NEG | neu FALSE
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rpagunHKu, NapKOBETE..

268

XMM.., LLLE Ce HANOXKM Aa CbM NOo-psA3Ka... 8)
BuKaam ,4e HAKOM OT Bac ca abcooTHO HAACHO
KaKBO OCTaBAT csief cebe cu no naaxoeere...Xyby ,
ama LLLO He ro 0Cb3HaBaTe N B OH3M MOMEHT ,
KoraTo cu xBbpsiaTe daca UM onakoBKaTa OT
cnapgonef Ha nAcbKa..!?UMam Tam pasnyckaTte,
CNBHLLETO BM € HANEKN0 MO3bKa U MUC/IEHETO €

OCTaHa/N0 HAKbAE No NbTa mexay Codus n BapHa...

:? N KaKBo, KaTo HAMa Kollye Ha 61130, a3 cu
cbbupam 6okayuuTe B TOPOUYKA U TN U3XBBPAAM
Ha M3au3aHe.. :idea: HALWO NNYHO KbM HUKOFO ,HO
cnen NHBa3UATa Ha LeIOKYMHUAT 6r. Hapo, KbM
MOpPETO ...0CTaBa KOYMHa U cmpag,...Taka e 1 no
NAaHUHUTE..., 33 XaNocT. :? XybaBoTo e ,4e BUHaru
nmame n3bop , Aa CM NPOMEHUM MaHTanMTeTa UM
Ja TbHem B cobcTBEHHUTE €M A1...Ha. :confused:

NEG

neg:60KnyK | neg:ko
ymHa|neg:cmpag|n
eg:Kanoct|pos:xy6
aB|neg

TRUE

269

Xeli, a3 He cbm 3abyuyBana dacoserte :00ps: Ha
Mope ce cbm xoauna oT 8 roguHu :shock:
MN3XBBbPNAM CM BOKNYLUTE N ONAKOBKUTE U3BBH
nnax<a!

NTR

neg:60KkNyK|neg

FALSE

270

He ro npyvemaii IMYHO , KPUTHKATA € KbM
abCoOTHO BCUYKM..., KbM CAMUTE BapHEHLM
,BYprasauu u T.H. UM MUCAULL ,Ye Te He
3ambpcABar.. :? 3apaau Takmea "cbBeCTHHN"
CbrpakaaHu , obukaname KUNOMETPU C KonaTa,
[OKaTo HAMEPUM MO-YMUCTO MECTEHLLE... :Smirk:

NEG

neg:KpuTMKa|neg

TRUE

271

Kou ca Hai-kayecTBeHUTe MObUAHM TenedoHu, 3a
KOMTO ce celiaTe? A3 1O CKOPO MUCAEX, Ye e
Samsung, HO ABHO He e Taka., ---It's ParTy TiMe If
YoU ClI

NTR

neu

TRUE

272

KakBo pasbupaw nog "KayectseHu" ? :D
EOVMHCTBEHOTO KOETO MOra [a Kaa OT OnuT €, Yye
Sony Ericsson ca Han-34paBu 1 U34PBKANBM.

POS

pOS:KauyecTBeH | pos

TRUE

273

Hsama TakoBa }XMBOTHO , BCUYKK TeNePpOoHU MMaT U
npeanmcTBa M HegocTaTbUy . ToBa e Bce eaHo aa
nonuTall KoA e Hali-gobpata mapka asTomobunn .
MNHTepecHO MM e KaKbB OTrOBOP OYaKBalll , Ye
3a4aBall TakbB BbMpoc ? :lol: :lol:

NEG

POS:NPeANMCTBO | n
eg:HeaoCTaTbK | pos
:Hali-gobpaTa| pos

FALSE

274

AMM MCKam aa cu Kyna HoB TenedoH u ce
AonuTBam Ao Bac. :P

NTR

pOS:HOB|pos

FALSE

275

Taka e, ¢eH cbm um :wink:

POS

pos:peH|pos

TRUE

276

M as. :wink: OT roanuu nonssam camo CoHu
EpWKCOH, HAMaMm siowo nonageHne. MoxKe 1 Beve
[ CbM MPUCTPACTHA, HO CAMO B TEXHUTE MOAENU
HaMMpPaM EKCTPUTE, BbHLIHMA BUA, U LeHaTa, KoUTo
Me y40BNeTBopABaT.

POS

neg:nouw | pos:nona
AeHue | pos:eKkcTpal
pOS:yA0BNETBOPSAB
am|pos

TRUE

277

camo He me KedaT cmapTdoHUTe /Ma no NpuHLMM,
MHaye mos ro Topna :lol: /, ma To ca apyrm HaAma
Ha npaKkTuka :evil:

NEG

neu

FALSE

278

LLlo 6e, mosT cu e ekcTpa. :lol: JoBoneH cbm. :lol:

POS

pos:eKcTpa | pos:ao

TRUE
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Ha Teb KakBoO He T1 xapecBa B cmapTdoHuTe? :roll:

BOJIEH | pos:xapecBa
m|pos

279

Tbnu ca :haha:

NEG

neg:Tobn|neg

TRUE

280

Crtura 6e! :haha:

NTR

neu

TRUE

281

:thumbsup: E, nma Kakso owe Aa ce Xenae KaTto
AM3aiiH, Ho KaTo paboTa ca Homep 1. AKo McKaw Aa
pabotu, Tpabea TM TouHO CoHun EpmkcoH! Cera nbk
KaTo Me npoyeTarT, 4a He B3emMarT oLe Aa UM
HagyAT LeHuTe :ninja: .

POS

neu

FALSE

282

M a3 cbm oT peHoBeTe Ha CoHu EpUKCOH. MHoro
mu e paboTteH. OcBeH TBa 4 NbTH ro 6bCKax B
3emsnTa (TBa npu 6ypHU aebatn :twisted: ) u 4 nbTU
crnobABax TNeHHUTE OCTaHKM U...oLwe paboTu
craganeua! :shock: 8) B momeHTa "aboHata e
M3BbH AMHKA", BrarogapeHne Ha OHUA MOLLEHULN
oT Mtena(pa ru esa! :evil: ).

POS

pos:deH | pos:6naro
AapeHue |neg:mol
€HUK | pos

TRUE

283

N moute gocera ca 6unm camo CoHu, ama Ha
nocaegHUA NaHeNbT My Ce NPOMyKa MHOMO
61bP30..., Ta HELWO HE C/Iy4MX, Mail.

NEG

pos:6bp30| pos

FALSE

284

MwuHanmat mu 6ewwe CoHun EpnKcoH, ama masiko
nagHa Ha UMMEHTA U BbTPELLIHUAT My AUCMIEN CU
3aMMHa :?

NEG

neu

FALSE

285

HaBpemeTo Mmax CoHn EpuKcoH.. :roll: cnomHam
CW, Ye olle Torasa He 6ax BrnedatneHa.. :smirk: Bce
HeLLLo My ce C/lyYBallie Ha ropKus.. :retard:
:unibrow: He mora ga ce onnava ot HokuATa, oT
BCUYKM TenedoHN, KOUTO CbM CMEHMAA, CAMO TE3M
MM M3ne3Haxa xenesuu.. :roll: Al u egmH
MaHaCOHMK- Lenn 3 roanHu ro Mopux
MWUIUA...KaKBO /1M HE MPEXKMUBA..OT NajaHe oT
BTOpUA eTax Ao "gaseHe", rybeHe u T.H. :lol:

NTR

neg:onnaya|neg:ry
beHe | neg

FALSE

286

Mwucnsa, ye TYK LWe Nnosyya Hal-ageKkBaTHU Uaen.
Mckam ga cv Kyna Kona.llbpBaTa My IMYHa e
e.Konebas ce mHoro. MoHexKe cbm mnag, wodbop
He MCKaMm HeLLo CKbMO M NbCKaBO.McKam HeLllo
34,0aBO U HE MHOTO CKbIO 33 NoggpbKKa. OT Kbae
MOra 4,3 Noyya afeKBaTHU CbBETU.BCUUKM MU
Ka3BaT pas3/IMYHU Helwa.EgqHN XBanaT egHN MapKku,
M3TbKBaT AedeKTu Ha Apyrn.BTopu nbk me
CbBETBAT CbBCEM APYro. Bre KakBo Lie My
npenopbyate.KbM KOro we My KaxeTe da ce
06bpHa 3a afeKBaTeH CbBeT. KOHCYNTaHTUTE No
aBTOKbLUMTE PAa3bMPAT KONKOTO MEH U XMY HAMaM
fosepue. Hanpumep nckam fa e amsen.3Ham, ye
3Mmara nanam ot pas.CaMo Ye MHOro Xxopa Mu
Ka3Bgar, Ye e no-gobpe 6eHsmHoB.MoBeye BbpPBAN.U
BbOOLLE MMaM LLAN KyM BbMNPOCK, KOUTO He 3HaM
KaK 1 Kbae Aa v 3agam.HacoyeTe me Kbm Helwo.

NTR

pos:mnag,| pos:3ap
aB|pos:xBans|neg:
AedeKT | pos:gosep
ne|pos:no-
nobpe|pos

FALSE

287

:lol: Omar 'bI, OT KOUT N ma.
lol: OmarbocaH K OT KOWTO M3/M3aHe HAMA
Bcekun "cneumanuct” aprymeHTupaHo obopsa
Apyrute. Hama TakoBa Helo KaTo Han-406bp

NEG

pos:omarbocam|po
S:Han-n06bp | pos

FALSE
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n360p (BCHLLHOCT MMA - C/Iy*KebHa 1 B rapaHuus
:lol: ), 3aTOBa cx A U3bepu No UBAT 1 An3aiH. U He
CNylWai apyruTe - KaKBO 3Ha4M BeH3nHoBaTa
"noseye BbpBKU" - TU L ce cbCTe3aBall Mo
cseTodapute nn?

Tn KakBa UCKal? Kombu, xeuybek, nnu cegaH. Kaxku neu

288 4-5 MapKn U MOAEeNn U LWe ce onuTame aa Te NTR TRUE
Haco4YnMm
XeubeK nckam. Uckam ceat nbusa 1.9 TDI. neg:oTKaka|neg:tp
Mpepgnarat mu n egHo MNexo 306 An3enoBO Nak. yAHO | pos:noaabp

289 Mpegnaram mu v egHn Ayam A3, OT KOETO CbM ce NTR | »kam|neg FALSE
OTKa3a/1a, 3al,0TO He 3HaM A3/ HAMA 3 MU €
TPYAHO A3 A NOAAbPNKAM.
Seat ibizata gaa nganHo e. Moxe ga snesew B neu

290 TeXHMAT Gopym Aa YeTell MajIKo 33 Tasn MapKa U POS FALSE
KOMTO A Kapa Aa TV Kaxe 2-3 Aymu 33 Hes.

291 e mun gagew av nuHK Ha popyma. NTR | neu TRUE
[a PyxKe u a3 ToBa Tbpca. :( Ho Hait-Beue nckam pos:3/paB|pos:cTa
[0a e 34paBa, HO BCUYKU MW TOBOPAT 6uneH|pos

292 Pa3nnMyHO.MpoOCTO HE NCKam BCEKM AEH A CbM B NTR FALSE
cepsusa.Uckam aa e ctabuina, Aa mora BUHaru aa
pa3ynTam Ha Hes.

293 Bbnaropapa! Monsa, mogepatopbT ga u3Tpue NTR neu TRUE
TemarTa.
A, 330 fa A Tpme. N a3 cbm cbe cblymna npobaem. neg:npobnem|pos:

294 Ha meH Bce mu npenopbyBaTt rond 3-ka. Kakeso NTR | npenopbyBam|neu TRUE
MWUCAAT No-pasbupawmTe?
xy6aBu 1 34paBu Koau :) a3 "M4HO MH xapecBam 4 pos:xyb6aB|pos:3ap
KuTe,....e U 5 He ca lown ,ama ca "neko" aB|pos:xapecBam |

295 | ckbnudku:).Made in Germany Bce nak:) :nod: a3 POS | neg:nouw |pos:nekK| TRUE
MCKax TaKaBa,HO BNOC/AeACTBUE ce Nony4n pos
apyra....:)

296 | 3auwo rachona, KakbB e NpobnembT? NTR | neg:npobnem|neg FALSE

297 AMM He 3HaMm He MUCAA, Ye e 3a TyK.Masko NTR neu TRUE
MMMYICUBHO A NyCHaXx.
A3 cbMm deH Ha ppeHcKkuTe asTomobuan.Mmam pos:deH | pos:xapec
Mexko 206 OT HAKONKO rOAUHU U CbM Bam|pos

298 [L0BOJIHA,MasIKa C 4 BpaTh U MKOHOMMYHaA. 3a cera POS TRUE
no BM3KA Halt mu xapecsa [Mexko 407 B
YepHO,HanpaBo MM € JiIerHaia Ha cbpuge.
Cewwam ce 32 eguH cTap Buu, [lBama c1 roBopAT 3a neg:cTap | pos:xsan
KOJIN, XBANAT C€ KOW KaKBO CU € KynuA. - 3Hael au A|pos:no-
KakBo, a3 ck umam "Nbuca"!ll - Nbu ca 1, a3 cn nobpe|neg:Kkekas |
Kynux "Mepuegec". Cera cepnosHo, makap ye He neg:nospeasn | pos:y
CbM Wodep, eTO HAKOU CKPOMHU HabaoaeHuA: - MeH | pos:no-

299 AMNOHCKM KOZIM = MHOTO CKbMa NOAAPBIKKA, CKbNU NTR | gobpe|neg:cTap|n TRUE

yacTu, -> no-go6pe aBToMobUA C eBPONENCKU
NPOM3X04; - UTA/IMAHCKM KOIM = KEKABM KON - BCE
HeLLLo UM e NMOoBPeAEeHO paaBaneHo NOTPOLLEHO
AedeKTnpano u T.H., BCAKA CeAMMULA MMA HeLLo Aa
ce Nonpass; - KOJIKOTO MO-Ma/Ko e/IeKTPOHMKA

eu
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(AaTYMLM CeH30pU 1 APYTYM YMHU YCTPOICTBA),
TOJIKOBa No-a06pe; - MacoBo MHeHue - ye "Tongd" e
He Kona, a AMarHosa, "rondagkma" e CUHOHMM Ha
"tanmbaH Ha nbTA"; - aKO cM KynyBalw "Ha cTapo”,
npuroTen cv noHe 500 KMHTa AONbAHUTENHA
WHBECTULMA 33 NOAMAHA HA BaXKHM KOMMOHEHTH,
KouTo TpsibBa Aa ce CMeHAT cnel NOoKynKaTa; CbLlo
ce NPUroTeM Npes NbpeaTta eAHa rogMHa YeCTUYKO
[Aa nonpassL eaHO-APYro.

300

M Ha meH TolloTMTE ca MU JIEFHa/IM Ha CbpLE, CbLLO
TaKa 3HaMm, Yye ca CTPALIHO 34paBu U
KayecTBeHW.HO ANOHCKOTO CU € ANOHCKO- CKbMOo 3a
noaAapbKKka.MHaye mu e nerHana TonoTta Aypuc Ha
cbpueTo.

POS

pos:3apaB | pos

TRUE
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